SITKIS: SOFTWARE FOR BIBLIOMETRIC DATA MANAGEMENT AND ANALYSIS - MANUAL 

1. INTRODUÇÃO
Este manual contém informações necessárias para instalação e uso do Sitkis.
É um software Java para Windows.
Não funciona no Windows 7.
O software importa dados do ISI Web of Science para uma database Microsoft Acess.
Exporta dados para o Ucinet e Excel.
O objetivo é permitir que pesquisadores analisem registros bibliométricos facilmente.
Este software é o resultado de muito trabalho e ele permite que o pesquisador adicione e remova artigos da database, bem como os analise rapidamente.

2. “PACOTE SITKIS”
Endereço para download: http://users.tkk.fi/hschildt/sitkis/
Pacote Sitkis:
· Sitkisgui
· Jung
· Citations.mdb
· Sitkis manual 1.0
· Sitkis user’s guide 1.0
· Sitkis

3. COMO INSTALAR O SITKIS
É necessário ter no computador:
· Pacote Sitkis
· Java Run Time Environment (versão 1.3 ou mais recente) / www.javasoft.com
· Microsoft Access
· Ferramentas administrativas para configurar o banco de dados do Windows

O primeiro passo é copiar o pacote no “c”.
É importante salvar o pacote com outro nome ou em outro local, pois a cada pesquisa será necessária a utilização de um pacote novo.

Etapas
1. Vá em “control panel” e entre em “administrative tools”
2. Selecione “data sources (ODBC)”
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3. Selecione “ms access database” e clique em “add”
4. Selecione “microsoft access driver” e clique em “finish”
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5. Preencha os campos “data source name” e “description”
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6. Clique em “select”, localize a pasta e clique em “ok”
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4. EXPORTANDO DADOS DO ISI
Na página do ISI Web of Knowledge, clique em ”web of science”.
Conduza a pesquisa e selecione os artigos que irá trabalhar (no máximo 500). 
Selecione os artigos em “output records step 1” ou manualmente.
Em “output records step 2” selecione “full record” e “plus cited reference”.
Clique em “Add to Marked List”.
Entre em “Marked List”.
Em “step 1” selecione as opções que desejar visualizar.
Em “step 2” opte por “bibliographic” e clique em “save to file”.


5. USANDO O SITKIS PARA LER AS CITAÇÕES
Localizar o pacote Sitkis no “c” e clicar duas vezes em “sitkis”.
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Entre em “options” e escolha “set database”
Clique em “file” e “import”

6. ACCESS DATABASE
Daqui pra frente é possível realizar operações no Access e criar redes de análises dos dados.
A figura seguinte mostra as relações no Access.
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SITKIS: SOFTWARE FOR BIBLIOMETRIC DATA MANAGEMENT AND ANALYSIS – GUIA DO USUÁRIO 

1. INTRODUÇÃO
Este guia fornece orientações para o uso do Sitkis, bem como para o uso do Sitkis em conjunto com o Ucinet.

2. REDES: EXPORTANDO E ANALISANDO

2.1. Artigos para citações (rede bi-dimensional)
Para exportar a matriz que liga os artigos encontrados no ISI com os artigos referenciados, clique em “citations” e “articles to reference (2d)”.
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Quanto maior o número de citações mínimas para referências, menor o número de artigos incluídos na análise (análise mais rápida). Qualquer número inferior a dois traz todos os artigos.
Similarmente, o número mínimo de citações para artigos citados, exclui todos os artigos da database que tiverem número abaixo do estipulado.
É possível também definir um range de tempo.
É aconselhável que se teste várias análises com números distintos de citações. 
O autor acredita que um estudo que inclui mais de 30 referências mais citadas é difícil de analisar.
Tipicamente, o ideal é que sejam incluídas referências citadas de 1% a 10% do total de artigos.
O próximo passo é entrar no Ucinet.
Entre no Ucinet e clique em “data”, “import text file” e “dl”.
Selecione a pasta criada no Sitkis e especifique o nome de saída da pasta.
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A seguir, alguns outros exemplos de análises:

Análise fatorial
É possível realizar uma análise fatorial selecionando “tools”, “2-mode scaling” e “factor analysis”.
O autor não encontrou resultados muito claros com esta análise, mas acredita que ela sirva para distinguir certas dimensões no material.

Modelo de periferia
Este comando “network”, “2-Mode”, “categorical core” e “periphery” distingue os artigos mais densos dos menos densos.
Para a análise ter sentido, é preciso que haja realmente um núcleo na amostra.
O autor não obteve resultados significativos com esta análise.

Cálculo de similaridade de artigos baseado em referências comuns
É possível criar uma rede que descreva a similaridade de artigos baseada no número de artigos comuns que eles citam. 
Selecione “data”, “affiliations” e escolha a rede a ser importada e o modo “row”.
Para desenhar a rede, entre em netdraw e selecione a rede
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É possível salvar.
Para que a rede fique apenas com nós e fluxos, clicar em “option” e “display option”. Marcar apenas “arrowheads”.
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Para que a rede fique apenas com nós e vínculos, clicar em “option” e “display option”. Não selecionar nada.
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Para verificar a intensidade dos laços numericamente clicar em “option” e “display option”. Marcar “link weights”.
É possível clicar em “properties”, “lines”, “size” e “tie strength” para ver a largura das linhas correspondentes ao parentesco dos artigos. Antes de efetuar esta operação, é importante verificar qual o valor mais alto de ligação, para delimitar na operação
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É possível clicar também em “properties”, “lines”, “color” e “tie strength” para ver a largura das linhas correspondentes ao parentesco dos artigos.
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2.2. Rede de co-citação
Selecione “citations” e “co-citation network”
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2.3. Autores
Selecione “authors” e “authors to articles (2d)”.

2.4. Co-autor
Selecione o arquivo gerado no item 2.3 e o importe no Ucinet.
Selecione “data“, “affiliation” e modo “row”. Esta saída será a entrada do Netdraw.
 Esta rede pode ser interessante, mas é importante lembrar que se a pesquisa for referente a um período de tempo curto, a densidade da rede pode ser muito baixa.
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2.5. Institutos
Selecione “authors” e “institutes to articles (2d)”.

2.6. Universidade
Selecione o arquivo gerado no item 2.5 e o importe no Ucinet.
Selecione “data“, “affiliation” e modo “row”. Esta saída será a entrada do Netdraw.
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2.7. Países
Selecione “authors” e “countries to articles (2d)”.


2.8. Colaboração
Selecione o arquivo gerado no item 2.7 e o importe no Ucinet.
Selecione “data“, “affiliation” e modo “row”. Esta saída será a entrada do Netdraw.
A rede indica o número de artigos que foram criados em colaboração entre países.
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2.9. Citação cruzada
Selecione “articles” e “cross-citation (id)”.
Esta rede é dirigida, do artigo que cita para o artigo que é citado.
O autor desconhece métodos de análise quantitativa para citação cruzada.
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2.10. Palavras-chaves
Selecione “articles” e “keyword relatedness”
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2.11. Densidade
Densidade = relações existentes RE x 100
                        relações possíveis RP

RP = total de nós x (total de nós – 1)

Usando a rede de palavras-chaves do item 2.9 para calcular a densidade, temos:

Densidade =          104         x 100 = 66,7%
                        13 x (13 – 1)


2.12. Grau de centralidade
É o número de atores aos quais um ator está diretamente ligado. Este se divide em grau de entrada e grau de saída.
Grau de entrada: soma das interações que os outros atores têm com o ator.
Grau de saída: soma de interações que o ator tem com os outros atores.
No Ucinet, “network”, “centrality” e “degree”.
Usando a rede de palavras-chaves do item 2.9 para calcular a centralidade, temos:
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A palavra-chave central, em termos de interações recebidas é “cooperation”, pois tem um grau de entrada igual a 63 e um grau de entrada normalizado de 48,462%.

Estatísticas descritivas
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2.13. Grau de intermediação
Possibilidade que um nó tem para intermediar a comunicação entre pares de nós.
Nesta análise, podemos encontrar caminhos geodésicos (mais curtos) entre os pares de nós possíveis.
No Ucinet, “network”, “centrality”, “betweenness” e “nodes”.
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Estatísticas descritivas:
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2.14. Grau de proximidade
É a capacidade de um nó se ligar a todos os atores de uma rede.
Calcula-se contando todas as distâncias geodésicas de um ator para se ligar aos restantes.
Exemplo:
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Proximidade = (1 / 19) * 1000

Um alto valor de proximidade indica uma melhor capacidade dos nós se ligarem com os atores restantes.
Para calcular no Ucinet, “network”, “centrality” e “closenness”. Esta saída será a entrada do Netdraw.


3. EXPORTANDO ESTATÍSTICAS

3.1. Referências estatísticas
Este comando está disponível em “citations” e “references statistics”, e exporta um arquivo “txt” que pode ser aberto no Excel.
Primeiro o programa pede o nome da pasta e depois o número mínimo de citações das referências.
No Excel, marque e copie dados nas colunas A & E. Vá ao Ucinet, clique (ctrl + s) e copie os dados. Salve com uma pasta Ucinet.
Vá à netdraw, selecione “nodes”, “symbols”, “size” e “attribute based”. Os nós terão o diâmetro relativo ao número de vezes que foram citados.
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