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Projeto Primário: Análise 

Sentimental de notícias 

Objetivo: Dado um texto de notícia 

(cotidiano), avaliar o impacto sentimental 

que esta provoca num leitor. 

 

3 



Metodologia 

Criadas 5 classes semânticas de palavras 

 Leitura de notícias e contagem de 

quantas vezes ocorrem as palavras de 

cada classe 

Avaliação da notícias feitas pelo 

integrantes do grupo (subjetiva) 
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Normalizações 

 Entrada: Contagem/Total das Classes 

 Saída: Dividida por 10 (para não saturar a 

sigmóide) 
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Exemplo: Notícia Avaliada 

Notícia Bom, Ganhar Ruim, Perder Ajudar, Auxiliar 
Atrapalhar, 
Prender 

Morrer, 
Violência, 
Feridos Nota Pedro 

Notas 
Marcos Nota Média 

17 2 1 4 11 24 2 1 1,5 

0,047619 0,02381 0,095238 0,261905 0,571429 0,15

÷42 ÷42 ÷42 ÷42 ÷42 
÷10 
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0 0 1 0 6 7 0 0 0,142857 0 0,857143 1,25 0,125 

0 0 2 3 6 11 0 0 0,181818 0,272727 0,545455 3 0,3 

2 0 1 5 2 10 0,2 0 0,1 0,5 0,2 4,4 0,44 

1 4 7 6 1 19 0,052632 0,210526 0,368421 0,315789 0,052632 4,25 0,425 

5 2 1 1 0 9 0,555556 0,222222 0,111111 0,111111 0 5,85 0,585 

1 0 1 0 5 7 0,142857 0 0,142857 0 0,714286 2,75 0,275 

6 2 3 2 1 14 0,428571 0,142857 0,214286 0,142857 0,071429 7,25 0,725 

0 2 0 7 1 10 0 0,2 0 0,7 0,1 5,4 0,54 

0 3 1 3 0 7 0 0,428571 0,142857 0,428571 0 4,9 0,49 

1 3 1 7 1 13 0,076923 0,230769 0,076923 0,538462 0,076923 4,15 0,415 

1 1 0 0 7 9 0,111111 0,111111 0 0 0,777778 3 0,3 

0 4 1 0 11 16 0 0,25 0,0625 0 0,6875 1,75 0,175 

5 0 0 1 9 15 0,333333 0 0 0,066667 0,6 2,3 0,23 

0 0 3 3 1 7 0 0 0,428571 0,428571 0,142857 4,65 0,465 

0 0 1 3 9 13 0 0 0,076923 0,230769 0,692308 2 0,2 

2 7 0 3 5 17 0,117647 0,411765 0 0,176471 0,294118 3,1 0,31 

7 1 1 1 0 10 0,7 0,1 0,1 0,1 0 6,1 0,61 

3 3 1 2 5 14 0,214286 0,214286 0,071429 0,142857 0,357143 4,85 0,485 

0 4 0 2 3 9 0 0,444444 0 0,222222 0,333333 4,3 0,43 

0 1 0 2 0 3 0 0,333333 0 0,666667 0 4,95 0,495 

0 4 0 1 7 12 0 0,333333 0 0,083333 0,583333 2,45 0,245 

0 7 0 6 4 17 0 0,411765 0 0,352941 0,235294 3,3 0,33 

3 0 0 1 0 4 0,75 0 0 0,25 0 5,95 0,595 

0 2 1 3 6 12 0 0,166667 0,083333 0,25 0,5 3,55 0,355 

8 0 3 1 0 12 0,666667 0 0,25 0,083333 0 6,95 0,695 

0 1 4 15 19 39 0 0,025641 0,102564 0,384615 0,487179 5,25 0,525 

0 0 0 0 7 7 0 0 0 0 1 1,4 0,14 

0 0 5 9 3 17 0 0 0,294118 0,529412 0,176471 4,85 0,485 

0 0 4 1 1 6 0 0 0,666667 0,166667 0,166667 6,75 0,675 

0 0 3 4 3 10 0 0 0,3 0,4 0,3 2,4 0,24 

6 1 0 1 0 8 0,75 0,125 0 0,125 0 5,4 0,54 

2 7 0 7 0 16 0,125 0,4375 0 0,4375 0 3,6 0,36 

3 1 2 3 0 9 0,333333 0,111111 0,222222 0,333333 0 4,1 0,41 

3 0 2 0 0 5 0,6 0 0,4 0 0 5,75 0,575 

1 0 1 1 0 3 0,333333 0 0,333333 0,333333 0 5,75 0,575 

0 6 4 8 0 18 0 0,333333 0,222222 0,444444 0 4,45 0,445 

0 0 1 13 3 17 0 0 0,058824 0,764706 0,176471 4,8 0,48 

2 1 4 8 0 15 0,133333 0,066667 0,266667 0,533333 0 4,4 0,44 

1 0 3 4 0 8 0,125 0 0,375 0,5 0 5,6 0,56 

6 0 5 11 0 22 0,272727 0 0,227273 0,5 0 5,5 0,55 

2 1 2 5 0 10 0,2 0,1 0,2 0,5 0 4,5 0,45 

2 1 4 11 24 42 0,047619 0,02381 0,095238 0,261905 0,571429 1,5 0,15 

0 0 0 4 7 11 0 0 0 0,363636 0,636364 3,5 0,35 

0 0 4 5 7 16 0 0 0,25 0,3125 0,4375 2,2 0,22 

0 0 4 7 3 14 0 0 0,285714 0,5 0,214286 4,15 0,415 

0 0 3 15 0 18 0 0 0,166667 0,833333 0 4,7 0,47 

0 0 3 0 0 3 0 0 1 0 0 6,45 0,645 

2 0 1 1 4 8 0,25 0 0,125 0,125 0,5 4,35 0,435 

1 0 1 9 0 11 0,090909 0 0,090909 0,818182 0 4,65 0,465 

0 3 3 6 6 18 0 0,24 0,24 0,24 0,24 0,24 0,24 
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Early Stopping 

o Parar o aprendizado precocemente para 

aumentar a capacidade de 

generalização 
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Overfitting 

 Mesma topologia e conjunto de treino e 

teste 

 2264 iteracoes (epochs) 

 Houve maior EQM em relação ao 

conjunto de teste 
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EQM x Número de Nós 
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K-fold Cross Validation(k=3) 

 50/3 = 16,6. Trunca-se para 16 

 Com early stopping (evita-se sobre 

aprendizagem) 

 

19 



Resultados dos 3-fold CV 
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Conclusões do 3-fold CV 

 média de um erro de 0,85 pontos na 

avaliação de cada notícia. 

 abaixo do erro absoluto médio entre as 

avaliações cometidas pelos dois 

membros do grupo 

 Mais satisfatório que os ensaios realizados 

anteriormente (conj. treino com 25 

amostras) 
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Extensões possíveis... 

 Aumentar a base de notícias 

 Mais avaliadores 

 “Clusterizador” e identificador 

automático de palavras em classes 
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Projeto Secundário:  

 Objetivo: Identificação de um pixel 

isolado em uma imagem 5x5 
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Metodologia 

 geradas em MATLAB 200 matrizes binárias 

de 5x5 pixels 

 Identificação da ocorrência de um 

elemento 0 cercado por elementos 1 em 

sua 4-vizinhança (excluem-se os pixels 

diagonais) 
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Exemplo: 

 0 1 0 1 1 

1 0 1 0 1 

1 0 1 1 0 

0 1 0 0 0 

1 0 1 0 1 
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Justificativa do Método 

 As características (features) escolhidas 

foram o próprio conjunto de pixels, não 

contando com nenhum pré-

processamento 

 Objetivo de dar de entrada os pixels 

brutos de uma imagem para 

experimentação 
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Exemplo  de amostras em .csv 
0;1;0;1;0;1;0;1;0;0;0;1;0;0;0;1;0;0;0;0;1;1;1;1;1;1 

0;1;1;0;0;1;1;1;0;0;1;0;0;0;1;0;1;0;1;1;1;1;0;0;1;0 

0;0;0;1;0;0;1;1;0;0;0;0;1;1;1;0;0;1;1;1;0;1;0;1;1;0 

1;0;0;1;1;1;0;1;0;1;1;0;1;0;1;0;1;0;1;1;0;1;1;0;0;1 

0;1;1;1;1;0;0;0;0;1;0;0;1;1;0;1;0;1;1;0;0;1;1;0;1;0 

0;1;1;1;0;0;0;0;1;1;1;0;0;1;0;0;0;1;0;0;0;0;0;0;1;0 

0;0;0;0;1;0;0;1;0;0;0;1;0;1;1;1;1;1;0;0;0;1;0;0;0;1 

1;1;1;1;0;1;1;1;1;0;0;1;1;1;0;0;1;0;1;0;0;0;0;0;1;0 

0;1;1;1;0;1;1;0;1;1;1;0;0;0;1;1;0;0;1;0;1;1;0;0;0;0 

1;1;0;0;1;1;0;1;1;1;0;0;0;0;1;0;1;1;0;1;1;0;1;1;1;0 

0;1;0;1;0;1;0;0;0;0;0;0;1;1;1;1;0;0;0;0;1;1;1;1;1;0 

1;1;0;0;1;0;0;1;1;0;0;1;0;0;0;0;0;1;1;1;0;0;0;1;0;0 

0;1;1;0;0;1;0;1;0;1;1;1;1;1;1;1;1;0;0;1;0;1;1;0;0;1 

0;1;1;0;1;0;1;0;1;0;1;1;1;0;0;1;0;1;1;0;1;1;0;1;1;1 

0;0;0;1;0;0;0;0;0;0;0;0;1;0;0;1;0;1;0;1;1;0;1;0;1;0 

1;1;1;0;0;1;1;0;1;1;0;0;0;0;1;1;1;0;0;1;1;1;0;1;1;0 

1;0;0;1;1;0;0;0;1;1;1;0;0;0;0;1;1;0;0;1;0;0;1;1;1;0 

0;0;0;1;0;0;0;0;1;1;0;1;0;0;1;0;0;0;1;0;0;1;1;0;1;0 

1;0;0;1;0;1;1;0;0;1;0;1;1;1;0;1;1;0;0;0;0;1;1;1;1;0 

1;1;1;1;0;1;0;1;0;0;0;0;1;1;0;1;0;1;0;1;1;1;0;1;1;1 

1;0;1;1;1;1;0;1;0;1;1;1;1;0;0;0;1;1;1;0;1;0;1;0;0;0 

0;0;0;1;0;1;0;0;1;0;1;0;0;1;1;0;0;0;1;0;1;1;0;0;0;0 
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Sáida = 1 se achou isolamente 

e = 0 se não achou 

Entradas dos 25 pixels (valores 0 ou 1) 
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Conclusão 

 Número de 200 amostras se mostrou 

baixo para análise de uma imagem 5x5 

pixels. 
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