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Marque Verdadeiro ou falso nas questdes., Justifique cada uma das respostas.

Sobre Redes neurais artificiais:

1-Dado o perceptron abaixo, considerando uma fungdo de ativa¢do F(v) =1 se v>B; F(v) =0se -p <V
< B; F(v) = -1 se v<p. Pode se afirmar que:
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() A saida da rede y € linear com a entrada X = (x1 , x2) ja que a funcdo de ativagdo ¢ linear e pode
assumir O ou 1.

( ) Se o perceptron estiver treinado entdo a saida y é sempre constante.

() O vetor de entradas para este perceptron devera ter uma dimensao fixa igual a 3.

( ) A saida y ¢ funcdo da entrada x1 e x2, dos pesos wl e w2 e de 0.

() Durante o treinamento do perceptron os pesos sao atualizados sempre que a resposta desejada for
diferente da saida y.

() O perceptron ¢ considerado treinado somente quando, em uma iteracdo a saida y ficar constante.
() Uma iteragdo ocorre quando todos os pares de treinamento e teste sdo inseridos uma vez na rede
durante o treinamento.

Os dados abaixo referem-se a uma rede neural artificial tipo MLP para aprender a légica OU bindria
com trés entradas, treinada com o Algoritmo de retro-propagacdo do erro e fungdo de ativagdo
sigmoide simples dada por :

Flv| = ﬁ onde v = campo local induzido
+ e
A matriz sinaptica W para os pesos da camada Escondida da rede ¢
-0.2231 0.3235 0.4502
-0.4538 0.1948 -0.4656
-0.4029 -0.1829 -0.0613
Os bias de todos os neurdnios ¢ 1 e a matriz sindptica V para os pesos da camada de saida ¢
-0.4442
-0.2674
-0.1705
Para esta rede pode-se afirmar.
() Esta rede possui 3 neuronios na camada do meio e um neurdnio na camada de saida
( ) A informacdo da rede treinada esta codificada apenas no pesos W da camada de entrada.
( ) O peso que conecta o neurdnio de entrada 1 com o neurdnio 3 da camada do meio € : 0.4502
() Como esta rede ¢ um MLP ela foi treinada usando a propagagdo do erro de saida que foi gerado
comparando a saida da rede com a resposta desejada.
( ) Como a fun¢do € uma sigmoide simples a saida desta rede sera exatamente 0 ou 1 mesmo depois
de treinada.
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( ) a saida do neurdnio 2 da camada escondida da rede ¢ dada por :

- % . + * . + k_ + ,
1/(1+e (x1¥0.325 + x2¥0.1948+x3%-0,1829 1)) onde x1,x2,x3 é um vetor de entrada.
() Para o vetor de entrada X =(0 0 0) a rede estara treinada se a saida for exatamente 0 ja que a
logica treinada foi a OU com 3 entradas.

( ) Em um sistema de reconhecimento de face usando MLP com trés camadas se o numero de
neurdnio na camada de entrada for de 100 a rede podera ter 30 neuronios na escondida.

Considere a seguinte arquitetura de um LVQ dado na figura:

Considerando um vetor de entrada dado por: X = (1 -1 1 -1) pode se afirmar que:

() Este vetor podera ser classificado em uma das duas classes que o LVQ da figura
representa.

( ) Durante o treinamento do LVQ acima, se o vetor que representa a classe dos vetores de
saida for C=1 e o neur6nio vencedor for o correspondente & J = 2 entdo os pesos do neurénio
J=1 sdo corrigidos.

() Durante o treinamento do LVQ a corre¢ao ¢ dada por a(X — W) que pode ser somada ou
subtraida de acordo com a classe que X representa e qual neurdnio foi vencedor. (o = taxa de
aprendizagem)

() Neurdnio vencedor € o neurdnio que estd mais distante do vetor X de entrada.

() A diferenca entre MLP e LVQ ¢ o fato de que no MLP s6 se corrige os pesos dos
neurdnios da camada escondida (ou da camada do meio) enquanto que no LVQ se corrige
todos os pesos do neurdnio vencedor.

Dado o conjunto de dados na tabela abaixo, ao usar o LVQ para treinar e a seguir verificar a
que classe pertence o ultimo vetor da tabela, pode-se afirmar que:

Variavel a Variavel b Variavel ¢ Classe
1.2 6 0.2 A

0.8 2 0.1 B

1.5 7 0.3 A

1.3 9 0.25 A

0.9 2 0.19 B

0.9 3 0.2 B

0.56 4 0.15 2777777
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( ) o ultimo vetor da tabela devera ser comparado com todos os vetores da tabela e o neurdnio
vencedor serd o vetor de entrada mais proximo usando-se a distancia Euclidiana.

() O ultimo vetor da tabela, apos o treinamento do LVQ, sera comparado com todos os vetores
“codebook s” que representam as classes do LVQ treinado e o neurdnio vencedor, representara a
classe a que o ultimo vetor pertence.

( ) Neste problema os pesos do LVQ treinado representarao duas classes, sendo uma classe para cada
conjunto de pesos (codebook).

Sobre Légica Fuzzy
Considerando as informagdes no grafico abaixo pode se afirmar que:
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() Trata-se da entrada de um sistema Fuzzy onde ocorre o processo de defuzificagio

() Trata-se da saida de um sistema Fuzzy onde ocorre o processo de construcao das regras fuzzy

( ) Trata-se da saida de um sistema Fuzzy onde pode-se aplicar o método de média ponderada para
defuzificar o sistema.

() Trata-se de um sistema fuzzy onde a saida possui 100 niveis de possibilidades

( ) A figura ilustra a saida de um sistema Fuzzy e todo sistema Fuzzy tem saida com mais de um
nivel.

() No grafico dado os valores da fung¢do de pertinéncia estdo ilustrados no eixo da abcissa

( ) A soma dos valores da fun¢@o de pertinéncia nao pode ultrapassar 1 ja que a soma de todas as
probabilidades ¢ 1 no maximo.

Sobre as aulas praticas

() Voce refez as aulas praticas para fixar os conceitos e por isso ird acertar questdes da prova
() Voce sequer sabe porque usou a palavra-chave em Python “import” nas aulas praticas!!

() As aulas praticas estavam desconectadas das aulas teoricas por isso nem li os roteiros.

() Uma rede neural possui hiperparametros que podem ser ajhustados usando algoritmo
genetico .

() Um agente inteligente pode ter como fungdo do agente um modelo hibrido de rede neural
e logica fuzzy.

() O neuronio artificial € um modelo baseado em um neuronio real no sentido de que simula
o comportamento biol6gico do neuronio.



