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CONTEXTO ATUAL

* Noticia falsa tem mais alcance que as verdadeiras nas redes sociais

 Morte de famosos, noticias sobre politica, o que nao comer, o que nao tomar...

* E ai pode ter consequéncias terriveis, como na India...

* Nem todo mundo segue as dicas para nao se enganar por fake
news, muito presente na imprensa real.

e Que tal fazer uma detecc¢ao e filtragem automatica dessas noticias?

Abordagens baseadas na lingua e no conteudo do texto.

* Hipotese de que o enganador nao se preocupa com a linguagem expressada no
texto falso.


http://g1.globo.com/mundo/eleicoes-nos-eua/2016/noticia/2016/11/noticias-falsas-sobre-eleicoes-nos-eua-superam-noticias-reais.html
https://noticias.uol.com.br/internacional/ultimas-noticias/the-new-york-times/2017/05/26/multidao-mata-7-apos-noticia-falsa-de-sequestro-de-criancas-na-india.htm
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TAXONOMIA DO COMPORTAMENTO DE CONTEUDO ENGANOSO
Zhou, 2005
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Lina Zhou. An Empirical Investigation of Deception Behavior in Instant Messaging. 2005.
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EXEMPLOS DE ATRIBUTOS

* CLASSES GRAMATICAIS * DIVERSIDADE DE VOCABULARIO
* CLASSES SEMANTICAS * PAUSALIDADE
* NUMERO DE SENTENCAS, * EMOTIVIDADE

PALAVRAS, PONTUACAO... i
* NAO-IMEDIATISMO

* PALAVRAS ESCRITAS EM CAIXA
ALTA * INCERTEZA

« ERROS ORTOGRAFICOS . ...



CARACTERISTICAS ENCONTRADAS NAS FAKE NEWS

PERIGO! Dormir mais de 10h eleva risco de AVC. O AVC pode matar alguém que dorme com
vocé. Compartilhe esta mensagem urgentemente com quem tem o habito de dormir mais
de 10 horas por dia. Vocé pode salvar a vida de alguém que ama. Este risco é elevadissimo.

Extraido do Fake.Br Corpus. Link da noticia ndo disponive



CARACTERISTICAS ENCONTRADAS NAS FAKE NEWS

palavras em
caixa alta

PERIGO!|Dormir mais de 10h eleva risco de AVC. O AVC pode matar alguém que dorme com
vocé.ﬁmpartilhe esta mensagem|urgentemente|com quem tem o habito de dormir mais

de 10 horas|por dia.|Vocé|pode salvar a vkia de alguém que ama. Este risco éelevadissimd.
Yerbos no | pronomes » advérbios
Imperativo —— pessoais em

12 e 22 pessoa adjetivos

“fortes”

Extraido do Fake.Br Corpus. Link da noticia ndo disponive



CARACTERISTICAS ENCONTRADAS NAS FAKE NEWS

Como encontramos essas caracteristicas?



CARACTERISTICAS ENCONTRADAS NAS FAKE NEWS

Como encontramos essas caracteristicas?

Com o uso de etiquetadores morfossintaticos e semanticos!

Normalizadores

SP4d Cy 97% de acuracia na detecc¢do das classes gramaticais (Ig)
PALAVRAS (BiCk, 2000) 97% de acuracia na deteccdo das classes gramaticais
NLPNet (Fonseca et aI., 2013) 97,33% de acuracia na detecc¢do das classes gramaticais

ENELVO (Be rtaglia eN unes, 2016) 92% de acuracia na correcdo de erros ortograficos

Thales Bertaglia et al. Exploring Word Embeddings for Unsupervised Textual User-Generated Content Normalization. 2016; ENELVO: https://github.com/thalesbertaglia/enelvo



https://github.com/thalesbertaglia/enelvo

EXEMPLO DE SAIDA DO PALAVRAS (BICK, 2000)

PERIGO! Dormir mais de 10h eleva risco de AVC. O AVC pode matar alguém que dorme com vocé. Compartilhe esta mensagem urgentemente com quem tem
o habito de dormir mais de 10 horas por dia. Vocé pode salvar a vida de alguém que ama. Este risco é elevadissimo.

([("Perigo’, {'lemma’: 'perigo’, 'morpho': ['N', 'M', 'S'], 'POS': 'NPHR', 'semantic': ['*', 'ac', 'sit'], 'relation': '#1->0'}), ('!', {'lemma’: "', 'morpho': ['punct'], 'POS': 'punct’, 'semantic’: [""], 'relation': '#2->0'}), ('Dormir’,
{'lemma': 'dormir', 'morpho': ['V', 'INF'], 'POS'": 'ICL-SUBJ>', 'semantic': ['*', 'VH', 'mv'], 'relation': '#1001->1004'}), (‘'mais=de’, {'lemma’: 'mais=de’, 'morpho': ['ADV', '@<ADVL'], 'POS': '<ADVL', 'semantic':
['quant’, 'ADVL'], 'relation': '#1002->1001'}), ('10h', {'lemma": '10h', 'morpho': ['NUM', 'M/F', 'P'], 'POS": '<ADVL', 'semantic'": ['card’, 'ADVL'], 'relation': '#1003->1001'}), ('eleva’, {'lemma': 'elevar', 'morpho": ['V',
'PR', '3S', 'IND', 'VFIN'], 'POS'": 'FS-STA', 'semantic': ['vH', 'fmc', 'mv'], 'relation': '#1004->0'}), ('risco’, {'lemma’: 'risco’, 'morpho': ['N', 'M', 'S'], 'POS': '<SUB/', 'semantic': ['ac’, 'ac-sign’, 'SUBI'], 'relation': '#1005-
>1004'), (‘de', {'lemma’: 'de', 'morpho': ['PRP'], 'POS': 'N<', 'semantic': ['np-close'], 'relation': '#1006->1005'}), (‘'AVC', {'lemma': 'AVC', 'morpho': ['PROP', 'M/F','S'], 'POS'": 'P<', 'semantic': ['org', '*'], 'relation’:
'#1007->1006'}), (".", {'lemma":".", 'morpho": ['punct'], 'POS": 'punct’, 'semantic’: ["'], 'relation': '#1008->0'}), ('O', {'lemma’: '0o', 'morpho': ['DET', 'M', 'S'], 'POS": '>N', 'semantic': ['*', 'artd'], 'relation': '#2001-
>2002'}), (‘'AVC', {'lemma': 'AVC', 'morpho': ['PROP’, 'M', 'S'], 'POS": 'SUBJ>', 'semantic": ['inst’, '*'], 'relation': '#2002->2003'}), ('pode’, {'lemma': 'poder’, 'morpho': ['V', 'PR', '3S', 'IND’, '"VFIN'], 'POS": 'FS-STA',
'semantic’: ['fmc', 'aux'], 'relation': '#2003->0'}), (‘'matar’, {'lemma': 'matar’, 'morpho": ['V', 'INF'], 'POS": 'ICL-AUX<', 'semantic": ['mv'], 'relation': '#2004->2003'}), (‘alguém’, {'lemma’: 'alguém’, 'morpho": ['SPEC',
'M','S"], 'POS": '<ACC', 'semantic': ['ACC'], 'relation': '#2005->2004'"}), ('que’, {'lemma’: 'que’, 'morpho': ['SPEC', 'M', 'S'], 'POS': 'SUBJ>', 'semantic': ['clb’, 'clb-fs', 'rel'], 'relation': '#2006->2007'}), ('dorme’,
{'lemma': 'dormir', 'morpho'": ['V', 'PR’, '3S', 'IND', 'VFIN'], 'POS'": 'FS-N<', 'semantic': ['VH', 'mV', 'np-close'], 'relation': '#2007->2005'}), (‘com’, {'lemma’: 'com’, 'morpho': ['PRP'], 'POS": '<PIV', 'semantic": ['PIV'],
'relation': '#2008->2007'}), (‘'vocé', {'lemma': 'vocé', 'morpho": ['PERS', 'M/F', '3S', 'NOM/PIV'], 'POS": 'P<', 'semantic'": [], 'relation': '#2009->2008'}), ('., {'lemma':".!, 'morpho": ['punct'], 'POS": 'punct’, 'semantic':
["'], 'relation': '#2010->0'}), (‘Compartilhe’, {'lemma': 'compartilhar', 'morpho": ['V', 'PR’, '1/3S', ‘IMP', 'VFIN'], 'POS": 'FS-STA', 'semantic': ['*', 'vH', 'fmc', 'mv'], 'relation": '#3001->0'}), (‘esta’, {'lemma’: 'este’,
'morpho': ['DET', 'F', 'S'], 'POS": '>N', 'semantic': ['dem'], 'relation': '#3002->3003'}), ('mensagem’, {'lemma’: 'mensagem’, 'morpho': ['N', 'F', 'S'], 'POS": '<ACC', 'semantic': ['sem-s', 'ACC'], 'relation': '#3003-
>3001"}), (‘'urgentemente’, {'lemma': 'urgentemente', 'morpho': ['[ADV'], 'POS": '<ADVL', 'semantic': ['nh', 'ADVL'], 'relation': '#3004->3001'}), (‘com’, {'lemma’: 'com’, 'morpho': ['PRP'], 'POS': '<ADVL', 'semantic':
['ADVL'], 'relation': '#3005->3001'}), (‘'quem’, {'lemma': 'quem’, 'morpho': ['SPEC', 'M/F', 'S'], 'POS": 'SUBJ>', 'semantic': ['clb’, 'clb-fs', 'rel'], 'relation': '#3006->3007'}), ('tem’, {'lemma': 'ter', 'morpho": ['V', 'PR’,
'3S', 'IND', 'VFIN'], 'POS': 'FS-P<', 'semantic': ['mv'], 'relation': '#3007->3005'}), ('0', {'lemma’: 'o', 'morpho': ['DET', 'M', 'S'], 'POS'": '>N', 'semantic': ['artd'], 'relation': '#3008->3009'}), ('habito’, {'lemma’: 'habito’,
'morpho': ['N', 'M', 'S'], 'POS'": '<ACC', 'semantic': ['f-psych’, 'percep-f', 'cloH', 'ACC'], 'relation': '#3009->3007'}), ('de’, {'lemma’: 'de', 'morpho': ['PRP'], 'POS'": 'N<', 'semantic': ['np-close'], 'relation’: '#3010-
>3009'}), ("dormir', {'lemma’: 'dormir', 'morpho': ['V', 'INF'], 'POS": 'ICL-P<', 'semantic": ['vH', 'mV'], 'relation': '#3011->3010'}), ('mais=de’, {'lemma’': 'mais=de’, 'morpho': ['ADV'], 'POS': '>A', 'semantic': ['quant'],
'relation': '#3012->3013'}), ('10', {'lemma': '10', 'morpho': ['NUM', 'F', 'P'], 'POS": '>N', 'semantic': ['card'], 'relation': '#3013->3014'}), (‘horas’, {'lemma': 'hora', 'morpho’: ['N', 'F', 'P'], 'POS'": '<ACC', 'semantic':
['dur', 'temp’, 'unit’, 'ACC'], 'relation': '#3014->3011'"}), ('por’, {'lemma': 'por’, 'morpho': ['PRP'], 'POS": 'N<', 'semantic': ['np-close'], 'relation': '#3015->3014'}), ('dia’, {'lemma’': 'dia’, 'morpho': ['N', 'M’, 'S'], 'POS":
'P<', 'semantic’: ['temp’, 'dur’, 'per’, 'unit'], 'relation': '#3016->3015'}), ('.", {'lemma': "', 'morpho': ['punct'], 'POS": 'punct’, 'semantic': [""], 'relation': '#3017->0'}), ('Vocé', {'lemma': 'vocé', 'morpho': ['PERS', 'M/F',
2S','NOM'], 'POS': 'SUBJ>', 'semantic': ['*'], 'relation': '#4001->4002"}), ('pode’, {'lemma’: 'poder’, 'morpho': ['V', 'PR’, '3S', 'IND’, 'VFIN'], 'POS": 'FS-STA', 'semantic': ['fmc', 'aux'], 'relation': '#4002->0'}), ('salvar’,
{'lemma': 'salvar', 'morpho": ['V', 'INF'], 'POS'": 'ICL-AUX<', 'semantic': ['vH', 'mv'], 'relation': '#4003->4002'}), (‘a’, {'lemma': 'o', 'morpho": ['DET', 'F', 'S'], 'POS'": '>N', 'semantic': ['artd'], 'relation': '#4004->4005'}),
(‘'vida', {'lemma’: 'vida', 'morpho': ['N', 'F', 'S'], 'POS": '<ACC', 'semantic': ['per’, 'ACC'], 'relation': '#4005->4003'}), ('de’, {'lemma’: 'de', 'morpho': ['PRP'], 'POS": '<PIV', 'semantic': ['PIV'], 'relation': '#4006->4003'}),
(‘alguém’, {'lemma': 'alguém’, 'morpho': ['SPEC', 'M', 'S'], 'POS": 'P<', 'semantic': [], 'relation': '#4007->4006'}), ('que’, {'lemma’: 'que’, 'morpho': ['SPEC', 'M', 'S'], 'POS": 'ACC>', 'semantic": ['clb’, 'clb-fs', 'rel'],
'relation': '#4008->4009'}), (‘ama’, {'lemma': 'amar’, 'morpho': ['V', 'PR’, '3S', 'IND', 'VFIN'], 'POS': 'FS-N<', 'semantic": ['vH', 'mV', 'np-close'], 'relation': '#4009->4007'}), ('.", {'lemma":".!, 'morpho': ['punct'], 'POS":
'punct’, 'semantic': ["'], 'relation': '#4010->0'}), ('Este’, {'lemma’: 'este’, 'morpho': ['DET', 'M', 'S'], 'POS": '>N', 'semantic": ['*', 'dem'], 'relation": '#5001->5002'}), ('risco’, {'lemma’: 'risco', 'morpho": ['N’, 'M', 'S'],
'POS'": 'SUBJ>', 'semantic': ['ac', 'ac-sign'], 'relation': '#5002->5003"}), ('€, {'lemma': 'ser', 'morpho': ['V', 'PR’, '3S', 'IND’, 'VFIN'], 'POS": 'FS-STA', 'semantic': ['vK', 'fmc', 'mv'], 'relation': '#5003->0'}),
(‘elevadissimo’, {'lemma': 'elevadissimo’, 'morpho': ['AD/J', 'M', 'S'], 'POS': '<SC', 'semantic': ['nh’, 'SC'], 'relation': '#5004->5003"}), (".!, {'lemma": ".", 'morpho': ['punct'], 'POS": 'punct’, 'semantic': ["'], 'relation":
'#5005->0'})],{'1":0,'2":1,'1001": 2,'1002": 3, '1003": 4, '1004": 5, '1005": 6, '1006": 7, '1007": 8, '1008": 9, '2001": 10, '2002": 11, '2003": 12, '2004": 13, '2005": 14, '2006": 15, '2007": 16, '2008": 17, '2009': 18,
'2010": 19, '3001": 20, '3002': 21, '3003": 22, '3004": 23, '3005'": 24, '3006': 25, '3007": 26, '3008": 27, '3009'": 28, '3010": 29, '3011": 30, '3012": 31, '3013": 32, '3014": 33, '3015": 34, '3016": 35, '3017": 36, '4001":
37,'4002': 38, '4003": 39, '4004": 40, '4005': 41, '4006': 42, '4007": 43, '4008": 44, '4009'": 45, '4010': 46, '5001'": 47, '5002": 48, '5003'": 49, '5004': 50, '5005": 51}) 8



EXEMPLO DE SAIDA DO PALAVRAS (BICK, 2000)

PERIGO! Dormir mais de 10h eleva risco de AVC. O AVC pode matar alguém que dorme com vocé. Compartilhe esta
mensagem urgentemente com quem tem o habito de dormir mais de 10 horas por dia. Vocé pode salvar a vida de alguém

gue ama. Este risco é elevadissimo.
'morpho': ['ADV'],))POS": '<ADVL', 'semantic’: ['nh’, 'ADVL'], 'relation': '#3004->3001'})
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EXEMPLO DE SAIDA DO PALAVRAS (BICK, 2000)

PERIGO! Dormir mais de 10h eleva risco de AVC. O AVC pode matar alguém que dorme com vocé. Compartilhe esta
mensagem urgentemente com quem tem o habito de dormir mais de 10 horas por dia. Vocé pode salvar a vida de alguém

gue ama. Este risco é elevadissimo.
'morpho': ['ADV'],))POS": '<ADVL', 'semantic’: ['nh’, 'ADVL'], 'relation': '#3004->3001'})

('Compartilhe’, {'lemma': 'compartilhar’, 'morpho':'PR', '1/3S', 'VFIN'], 'POS'": 'FS-STA', 'semantic': ['*', 'vH', 'fmc’,

'mv'], 'relation': '#3001->0'})

('urgentemente’, {'lemma’: 'urgentemente’,

('Vocé', {'lemma": 'vocé', 'morpho": 'M/F','NOM'], 'POS'": 'SUBJ>', 'semantic': ['*'], 'relation': '#4001->4002'})



PRIMEIROS EXPERIMENTOS
Fake.Br Corpus

Dataset com 7.200 noticias: 3.600 falsas e 3.600 verdadeiras

set of manually collected 3,600 fake news
fake news plain text
manual 0o I:l_//’[l.t)(t],for example
WEB news O00000000 OO0

retieval

Ooooooogn RN

Digrio do Brasil

e o 00000000 QEEE
Top Five TV DDDDDDDDD . I:ll:l
yes
keywords of the fake
Excluded news, such as words
3,600 aligned from corpus of title
true news
100 OO0O0O0O00000 WEB
ufuln oooooooon| cewer ,
UDD< Ooooooood Folha de S Paio
OO0 O bestlexical |0 O00O0O0O0O0 Estaddo

000 similarity

Fake.Br Corpus disponivel em

set Df true news retrieved https://github.com/roneysco/Fake.br-Corpus
using the keywords of the 10
fake news



https://github.com/roneysco/Fake.br-Corpus

PRIMEIROS EXPERIMENTOS

Experimentos com varios desses atributos

Conseguimos chegar a 89% de acuracia quando usamos abordagens de
aprendizado de maquina mais comuns e 97% de acuracia quando

combinamos varias abordagens.

LBR FCR FPR F-measure

Ling. features

BoW (trunc. text)

Ensemble — BoW (trunc. text) + ling. features
Stacking — BoW (trunc. text) + ling. features

0.060 0.941 0.940 0.941
0.057 0.932 0.943  0.937
0.024 0.954 0.976 0.965
0.030 0.959 0.970  0.964

Monteiro et al. (2018) (Ling. features)

Monteiro et al. (2018) (BoW)

Monteiro et al. (2018) (POS tags + semantic
classes + BoW)

- 0.53 0.57 0.50
- 0.89 0.88 0.88

- 0.89 0.88 0.89

Renato Silva et al. Towards Automatically Filtering Fake News In Portuguese. 2020
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O FakeCheck — Detector de Fake News

© £ nilc-fakenews.herokuapp.com

FakeCheck

Detector de Fake News

Detector

R

Sobre o Projeto

Como funciona?

Copie o texto de uma noticia, cole na caixa abaixo e clique em “Enviar”. O sistema ira
processar 0 texto para identificar caracteristicas de escrita, como palavras usadas ou classes
gramaticais mais frequentes, e utilizar essas caracteristicas em um modelo de aprendizado
de maquina que classificara a noticia em verdadeira ou falsa. Para mais informacdes sobre
como o sistema funciona e sua taxa de acerto, clique agui. Vocé também pode utilizar o
nosso bot do WhatsApp.

ATEN(;I-"\O: Utilize o texto completo da noticia! O texto deve ter pelo menos 100
palavras. O sistema pode ndo funcionar corretamente com apenas partes de noticias.

Meodele de Detecgio

Palavras do Texto - ENVIAR =

Criado por Rafael A. Monteiro

Financiamento e Apoio

@cneqg  ICMC

12


http://nilc-fakenews.herokuapp.com/
http://nilc-fakenews.herokuapp.com/

ABRE PARENTESES...

Intercambio na Universidade de Sheffield, Reino Unido

Web of Tru_.- 8

| 1% [ Hod
Article Ease of
Popularity Reading
Nutrition Labels !! \ ?
m o o7
| Sentiment Obijectivity Political Bias

© University of Duisburg-Essen 2018

Kevin Vincentius et al. Information Nutrition Labels A Plugin for Online News Evalution. 2018

The
University

o Of
* Sheffield.
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ABRE PARENTESES...

Intercambio na Universidade de Sheffield, Reino Unido

The
University

* Sheffield.

Source & . '
Reputacao e influéncia Popularity — ?—- Facilidade de leitura e
da origem da noticia =zl _— ent?r?dlmento da
- noticia
| 1% 0%
Popularidade  da witter po PAmIcle_W REGSS of A noticia é escrita de
;s opulari eading
noticia nas redes forma neutra, sem

sociais (tweets por
hora, por exemplo)

Noticia €& escrita

com palavras que

com - pafavras - que _—
indicam positividade

ou negatividade

67%
Objectivity

| o=
Sentiment

Kevin Vincentius et al. Information Nutrition Labels A Plugin for Online News Evalution. 2018

expressdoes como “em
minha opiniao” ou “eu
acho”.

A noticia tem um
lado politico iminente
(esquerda ou direita)

Political Bias

© University of Duisburg-Essen 2018
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ABRE PARENTESES...

Intercambio na Universidade de Sheffield, Reino Unido

Source
Popularity

84%

Web of Tru_- 8

Alexa Rank- 228
Page Ronkc 722

Rai=ree B Arhcle
Popularity

- 7753
Sentiment Ob|ec'rw|ty Political Bias

© University of Duisburg-Essen 2018

Kevin Vincentius et al. Information Nutrition Labels A Plugin for Online News Evalution. 2018

The
University
o Of

¥ Sheffield.

Andlise da facilidade de
leitura de uma noticia.

Uma noticia verdadeira tem
que ser mais facil ou mais
dificil de ler qgue uma noticia
falsa?
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BASEADA EM LINGUISTICA — TENTATIVA 2

Legibilidade em Noticias Falsas

* Qual o impacto dos atributos de legibilidade na deteccao de
noticias falsas?

e Utilizacao de medidas classicas:

* Flesch Ease Reading (Flesch, 1979)

* Brunet’s Index (Brunet, 1978)

* Honoré Statistic (Honoré, 1979)

* Dale Chall Formula (Dale and Chall, 1948)
* Gunning Fog Index (Gunning, 1968)

* Medidas de Coesao do texto e Psicolinguisticas

* Psicolinguisticas: medicao do processamento cognitivo humano
* Concretude, Imageabilidade, Familiaridade e Idade de Aquisicao de cada palavra

e Extraidas por meio do NILC-Metrix

Roney Santos et al. Measuring the Impact of Readability Features in Fake News. 2020; NILC Metrix: http://fw.nilc.icmc.usp.br:23380/nilcmetrix

14


http://fw.nilc.icmc.usp.br:23380/nilcmetrix

BASEADA EM LINGUISTICA — TENTATIVA 2

Legibilidade em Noticias Falsas

Todos os 165 atributos
do NILC-Metrix

The
University
o Of

® Sheffield.

Experiment Precision Recall F-Measure Accuracy

Fake | True | Fake | True | Fake | True -
Monteiro et al. (2018)) 0.89 | 0.89 | 0.89 | 0.89 | 0.89 | 0.89 0.89
23 atributos E0l — 094 | 0.80 | 0.88 | 0.94 | 0.91 | 0.91 0.91
selecionados por <« EO3 092 | 092 | 092 | 0.92 | 0.92 | 0.92 0.92
abordagens de E04 093 | 090 | 090 | 0.93 | 091 | 0.92 0.92
feature selection E05: Monteiro et al. (2p18) + EO1 | 095 | 0.91 | 091 | 0.95 | 0.93 | 0.93 0.93
E06: Monteiro et al. (2018) + E03 | 093 | 0.91 | 091 | 0.93 | 0.93 | 0.93 0.93
EO7: [Monteiro et al. (2018) + EO4 | 0.89 | 0.90 | 0.91 | 0.88 | 0.90 | 0.89 0.89

17 atributos de
legibilidade selecionados
do NILC-Metrix: classicos,
coesao e psicolinguisticos

Roney Santos et al. Measuring the Impact of Readability Features in Fake News. 2020
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NOVAS ABORDAGENS

Baseada em conteudo
Precisamos verificar além do texto: conhecimento de mundo
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NOVAS TENTATIVAS

Baseada em conteudo
Precisamos verificar além do texto: conhecimento de mundo

Grafos de Conhecimento
Todos os eventos presentes nas noticias sao mapeados em um grafo

No teste, quando uma nova noticia é submetida ao grafo, verifica-se a
existéncia dos eventos. Caso nao exista nenhum indicio do evento, a
noticia pode ser falsa ou mesmo recente.

Principio: tripla (sujeito, relacdo, objeto)

16



GRAFOS DE CONHECIMENTO

b I Barack Obama (594)
v

T Columbia University (759)
a.\@l‘\
&.J _ ;,}_.“-'. 3 D,

Association of
American Universities (59) ;

Canada (30,122) . '
l Stephen Harper (109)

Ciampaglia et al. Computational Fact Checking from Knowledge Networks. 2015.

O valor de verdade mede a
proximidade semantica da
tripla a partir da distancia
que os argumentos estao no
caminho mais curto entre
eles no grafo, levando em
conta o grau de cada no
participante do caminho.
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NOVAS ABORDAGENS

Baseada em conteudo
Precisamos verificar além do texto: conhecimento de mundo

Pesquisa no Google

Reproducao do comportamento usual das pessoas quando usam o
Google para verificar a veracidade da noticia

Utilizacao dos snippets para analise: caso haja alguma palavra que
indique que a noticia é falsa, ela é classificada como falsa.

15



PESQUISA NO GOOGLE

—> texto do link

USP - Universidade de Sao Paulo — Universidade publica ...

link

https:/iwwwo_usp br [» Translate this page

Producdo cientifica. USP cria agéncia para fazer a gestao da informacao académica.
Premiacdo Programa Vem pra USP! chega ao campus de Ribeirdo Preto .

snippets

16



NOVAS ABORDAGENS

Baseada em conteudo

Precisamos verificar além do texto: conhecimento de mundo

Titulo completo da

noticia

\

Titulo da noticia

sem stopwords

Titulo da noticia sem
stopwords e se tinham

ocorréncias em sites

de fact-checking

Experiment| P | R | F1| A
- =110 1210

Il 0

e e boniox
ake [0.76(0.24/0.36

o L0310

e e oot

Titulo completo na /

ordem exata

Resultados - Pesquisa no Google

Roney Santos e Thiago Pardo. Fact-Checking for Portuguese Knowledge Graph and Google Search-Based Methods 2020.




NOVAS ABORDAGENS

Grafos de Conhecimento

Em andamento/finalizando. Primeiros experimentos foram com
afirmacoes. Pretendemos utilizar noticias de um periodo de tempo para
criar o grafo de conhecimento e analisar sentenca por sentenca e, no
final, o sistema responder com uma sugestao — auxilio ao usuario.

Pesquisa no Google

O baixo valor de acuracia (comparado aos outros métodos) mostra que
precisamos analisar/ler/pesquisar o que nos é mostrado pelas
ferramentas de pesquisa!

18



NOVAS ABORDAGENS — GRAFO DE CONHECIMENTO

Petrobras|propde |pagamento|de|USS 2,95 bi|para encerrar|agdo nos EUA

propor

Petrobras pagamento

encerrar

Extraido do Fake.Br Corpus. http://economia.estadao.com.br/noticias/geral,petrobras-propoe-pagamento-de-us-2-95-bi-para-encerrar-acao-nos-eua, 70002136962



NOVAS ABORDAGENS — GRAFO DE CONHECIMENTO

Petrobras propde pagamento de USS 2,95 bi para encerrar a¢do nos EUA

Estrutura de dados para a formacao do grafo: dicionario

{ ‘\Petrobras’ : [ [ ‘pPagamento’, ‘propor]],
‘pagamento’ : [[ ‘Petrobras’, ‘propor’],
[‘US$ 2,95 bi’, ‘valor’], [‘acdo nos EUA’,
‘encerrar’]]}

propor

Petrobras pagamento

valor encerrar

acao

nos EUA Arestas com a relacdo entre os nds contém o token lematizado

propde -> propor
encerrar -> encerrar

Extraido do Fake.Br Corpus. http://economia.estadao.com.br/noticias/geral,petrobras-propoe-pagamento-de-us-2-95-bi-para-encerrar-acao-nos-eua, 70002136962
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NOVAS ABORDAGENS — GRAFO DE CONHECIMENTO

Acuracia

Fake.Br Corpus 0.68
Categoria

Politica 0.64
TV e Celebridades 0.76
Sociedade e Cotidiano 0.67
Ciéncia e Tecnologia 0.72
Economia 0.77
Religiao 0.77

Resultados — Reproducao de Ciampaglia (2015), com a utilizacao das noticias do Fake.Br.

Triplas extraidas por meio da abordagem DptOIE, que \
utiliza nocdes de Open Information Extraction.

Lucas Oliveira e Daniela Claro. DptOIE: A Portuguese Open Information Extraction system based on Dependency Analysis.2019.



NOVAS ABORDAGENS — PROXIMOS PASSOS

Grafos de Conhecimento

Porém, percebe-se que as informacoes das arestas (relacdes) nao sao
levadas em consideracao...

Além desse método, que esta em construcao, ainda temos em
andamento/finalizando:
* Substituicao dos sujeitos/objetos por seus vetores de embeddings

(word2vec ou BERT).
 Experimentos chegam a 75% de acuracia no t(true) > t(fake)

e Utilizacao de nocoes de Redes Complexas.
* Primeiros testes alcancaram 69% de acuracia em noticias truncadas

22



MAS TEMOS OUTRAS QUESTOES...

Limites do Processamento de Linguagem Natural (PLN) para a tarefa...
A mentira esta s6 (mais?) na lingua
* E o olhar, o gesto, etc.? Quem cuida?

* Limites do humano para a tarefa!
 Humano com 54% de acerto, com variacao do dominio

* Como tratar
+ Meiasverdades,
* |ronia, sarcasmo, satira, parodia
* Revisoes falsas,
 Tempo das noticias,
 Pos-verdades...?

* Aplicativo para indicar mentira vs verdade (WhatsApp)
* |sso é censura? E ético indicar mentira o tempo todo?

23



PARA ISSO, TEMOS AJUDA!

* Grupo multidisciplinar USP + UFSCar

* A tentativa de resolucao desse problema faz parte de
dois grandes projetos: OPINANDO e C4AI

* E estamos aberto a colaboracgoes!

Opinion Mining for Portuguese: https://sites.google.com/icmc.usp.br/opinando/; Center for Artificial Intelligence: http://c4ai.inova.usp.br/
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https://sites.google.com/icmc.usp.br/opinando/
http://c4ai.inova.usp.br/

MUITO OBRIGADO!

Perguntas, duvidas, sugestoes, criticas...! Espaco aberto!

Links uteis:

 FakeCheck: http://nilc-fakenews.herokuapp.com/

* Nosso primeiro trabalho publicado:
http://conteudo.icmc.usp.br/pessoas/taspardo/PROPOR2018-
MonteiroEtAl.pdf

* O Fake.Br Corpus: https://github.com/roneysco/Fake.br-Corpus



http://nilc-fakenews.herokuapp.com/
http://conteudo.icmc.usp.br/pessoas/taspardo/PROPOR2018-MonteiroEtAl.pdf
https://github.com/roneysco/Fake.br-Corpus

