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COMO GERAR DADOS DE DISTRIBUIGOES NORMAIS P-VARIADAS Var _XT<- var(XT), media_XT<- apply(XT, 2. mean)
#Sem o comando apply, mas somente com o comando mean(XT), obiemos a media do vetor mu

Aplicaiivo. RGut . ' Var_XF<- var(XF), media_XF<- apply(XF, 2, mean)
i

Para gerar dados de distribuicbes nonmais p-variadas amravés do aplicativo RGui ¢ necessirio. em primeiro lugar, v"l":: 103)
carregar o pacote “MASS” Com esse pacoie carregado, podemos utilizar a funcdo “mvmorm™ que gera dados de [I,)- 3 '.z il
distribuicdes Normais p-variadas. Essa fung3o, que produz uma ou mais observagdes da distribuilo normal multivariada g{ 2
especificada, ¢ dada por: i . ~ (

myrnorm(n, mu, Sigma, 1ol = 1e*, empirical = FALSE) a2 ‘

— Vas_XF
n representa 0 numero de observagdes que serfio geradas. Se n = |, um vetor do mesmo comprimento de mu ¢ gerado. Se n> LB 2.l¢')l9]ll 54'12]2514(734’0 1.6846992
i e A e : [2,] 1.258474 3.1000440 08563819 T

[3.) 1.684699 0.8563819 26581171
my representa o vetor de média das varidveis; .
Sigma representa a matriz simétrica positiva-definida, especificando a matriz de covaridncia das vaniveis. media_XF

[1)2.637510 1.673638 2.099733

Tof ¢ a tolerdncia (relativa 4 maior varifncia) caso a matriz Sigma n¥o seja positiva-definida.
Lmpiricel ¢ uma funclio logica (verdadeiro ou falso). Se empirical ¢ verdadeiro, entlo mu e Sigma especificam,

YT < mvmorm(10, mu_y, sigma_y, empincal = TRUE) ! \, s ) I

respecti a média populacional ¢ a matriz de covariincia nio empiricas. Caso conirdrio, mu ¢ Sigma especificam, YF < mve 10, mu_y, sigme._y)
respectivamente, a média populacional ¢ a matriz de covaridncia empiricas.
Var_YT< var(YT),  media_YT<- apply(YT, 2, mean) . \} - 1
Referdncias: B. D. Ripley (1987) Stochastic Simulation. Wiley. Page 98. Var_YF<- var(YF), media_YF<- apply(YF, 2, mean) W -
~ ' | L
Exemplo: Os vetores aleatérios X'~ [X; X; Xy] e Y'= [Y, Y, Y] s¥o distribuidos independ com distribuigio Var_ YT ) ( '
ltn ad: etre ivamente, ’ L11(2) (3]
ROPAKER S VSl MOICION. MUEEC = [1,] 4.000000¢+00 2 1.268276¢-15
2) 3 2 1] 3] 4 2 0] ' _ (:,1 z.mooaoo 4 2,000000e+00
-“u‘j- T,=|2 4 ;l /‘:’j- T, =2 j 3.1 765045 2 4.000000e+00
J P2y 1 .. 024 media_YT
Considerando esses vetores, gerar 10 dados de suas distribuigbes e também da distribuigio da nova variivei D=[X-Y] (1}342
Resolucio:
mu_x <-¢(2,2,2) Ve VP
sigma_x<- matnx(c(3,2.) 2,4.1,1,1.2)3.3, byrow=T) # Sem 0 comando byrow=T, os valores tho colocados em coluna. 0nl 3}.3’”;.29“19.;;9 -1.867392
: {2.) 09189359 53945125 3.00398)
mo_y < c(34.2) E 3.)-1 .867)9';l5 3.0089830 4.367940
sigma_y<- matnx(c(4,2,0.2.4,2,02,4)33, byrow=T) f : media_YF

[1]2.181026 2.853329 1.345639
XT< mvrnorm( 10, mu_x, sigms_x, empincal = TRUE)

XF < mvmorm(10, mu_x, sigma_x) #Neste caso o default do R assume empinical = FALSE DT< XT - YT: DF<- XF - YF




