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Topologias

RNA

* MLP — perceptron de multipla camada

e Células neurais artificiais paraconsistentes

» Basica, de conexao légica simples, de conexao,
de aprendizagem, ...

e Légica nao tradicional: pode ter valores além de
verdadeiro e falso - tais como indeterminado e
inconsistente.
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Perceptron de multipla camada - MLP

* MLP — multi layer perceptron
* Modelos complexos e nao lineares

* Redes neurais feedforward —
uma direcdo, da entrada para a
saida

 Amplamente usados

* Classificagao, o
reconhecimento, predi¢do e
aproximacao
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Aprendizado - RNA

* Aprendizado supervisionado: treino, entradas e saidas

* Aprendizado por refor¢o: para cada entrada apresentada, € produzida uma
indicacao (reforco) sobre a adequacao das saidas correspondentes
produzidas pela rede

* Aprendizado nao-supervisionado: a rede atualiza seus pesos sem o uso de
pares entrada-saidas desejadas e sem indicacdes sobre a adequacao das
saidas produzidas.



Componentes

de uma RNA

* Uma camada de input x

 Uma quantidade arbitraria de camadas
escondidas (intermediarias)

* Uma camada de saida y

* Um conjunto de pesos w, e b, erros
persistentes (bias)

e Escolha de funcbes de ativacao para cada
camada escondida.
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Treinamento

* Treinar um perceptron envolve alimenta-lo com amostras e calcular
resultados para cada uma destas entradas. Apds cada amostra, os
pesos sao ajustados de forma a minimizar o erro da saida,
usualmente definido como a diferenca entre o desejado (alvo - target)
e as saidas reais.

* Processo de aprendizagem



Treinamento - backpropagation

A rede opera em uma sequéncia de dois passos:

* Primeiro Passo:

« um padrdo é apresentado a camada de entrada da rede. A atividade resultante flui
através da rede, camada por camada, até que a resposta seja produzida pela
camada de saida.

« Segundo Passo:

- A saida obtida é comparada a saida desejada para esse padrao particular. Se esta
nao estiver correta, o erro € calculado.

« O erro é propagado a partir da camada de saida até a camada de entrada, e os

pesos das conexodes das unidades das camadas internas vao sendo modificados
conforme o erro e retropropagado.



Algoritmo

* Iniciar todas as conexdes com pesos
aleatorios;

* Repita até que o erro E seja
satisfatoriamente pequeno (E = e)

* Para cada par de treinamento (X,d), faca:

* Calcular a resposta obtida O;

* Se o erro ndo for satisfatoriamente
pequeno E > e, entao:

* Atualizar pesos: W, ;.o := W, nterior ¥ N E X

E = Resposta Desejada - Resposta Obtida

Esquema de treinamento do Perceptron.
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Conclusao

* Perceptron de multipla camada
* Topologia
* treinamento
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