CAPITULO S
CONHECENDO OS SEUS DADOS:
AVALIANDO MENSURACAO E VARIACOES

RESUMO:

Embora cientistas politicos se importem em descobrir relagdes causais entre con-
ceitos, o que realmente examinam é a associacdo estatistica entre varidveis. Portanto,
¢ critico que tenhamos um entendimento claro dos conceitos que nos importam e
que os mensuremos de uma maneira valida e confidvel. Neste capitulo, focamos duas
tarefas criticas no processo de avaliagio de teorias causais: mensuragio e estatisticas
descritivas. Conforme discutimos a importincia da mensuracio, usamos diversos
exemplos da literatura de ciéncia politica, por exemplo, o conceito de tolerdncia poli-
tica. Sabemos que tolerancia politica e intolerdncia sio uma coisa “real” — que existe
em varios graus na mente e no coragdo das pessoas. Mas como as mensuramos? Quais
sdo as implicagdes de uma m4 mensuragdo? Estatisticas e graficos descritivos, que sio
o segundo foco deste capitulo, sdo 0 que parecem ser — ferramentas que descrevem
varidveis. Essas ferramentas sio valiosas porque podem sumarizar de maneira sucinta
uma tremenda quantidade de informagoes. Neste capitulo, discutimos algumas das
estatisticas e dos graficos descritivos mais comumente utilizados, como devemos in-
terpretd-los, como devemos utiliza-los e suas limitagdes.

Eu reconhego quando vejo. — Potter Stewart, juiz associado da Suprema Corte dos
Estados Unidos, em uma tentativa de definir “obscenidade” em um parecer favoravel
no caso Jacobellis vs. Ohio (1964).

Estes vao até onze. - Nigel Tufnel (interpretado por Christopher Guest), ao descre-
ver 0 botdo de volume de seu amplificador no filme Isto é Spinal Tap.

*——‘
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5.1 CONHECENDO OS SEUS DADOS

Temos enfatizado o papel da teoria na ciéncia politica. Isto ¢, que nos preocupamos
com as relagdes causais entre conceitos que nos interessam como cientistas politicos.
Neste ponto, esperamos que vocé esteja comegando a desenvolver suas proprias teorias
sobre politica. Se essas teorias originais estiverem de acordo com as regras que esta-
belecemos no capitulo 1, elas serdo causais, gerais e parcimoniosas. Podem ainda ser
elegantes e inteligentes.

Mas, aqui, vale a pena parar e pensar sobre 0 que uma teoria realmente ¢ e 0 que
ndo é. Para nos ajudar nesse processo, d¢ uma olhada novamente na Figura 1.2. Uma
teoria, como dissemos, é meramente uma conjectura sobre a possivel relagio causal
entre dois ou mais conceitos. Como cientistas, devemos sempre resistir a tentagdo de
ver nossas teorias como suportadas de alguma forma antes que tenhamos avaliado
evidéncias do mundo real e até tenhamos feito tudo que podemos com as evidéncias
empiricas para avaliar o qudo bem nossa teoria se sai ao tentar superar os quatro obs-
téculos causais que identificamos no capitulo 3. Em outras palavras, nio podemos
avaliar uma teoria até termos passado por todos os processos descritos na Figura 1.2.
A primeira parte deste capitulo lida com a operacionalizagio, ou 0 movimento das
variaveis de um nivel conceitual abstrato para um nivel mensuravel bastante real. Po-
demos conduzir testes de hipdteses e realizar avaliagdes razodveis de nossas teorias so-
mente ap6s termos passado cuidadosamente por esse importante processo com todas
as nossas varidveis.

Se nossas teorias sio afirmagées sobre relagdes entre conceitos, quando procuramos
por evidéncias para testar nossas teorias, somos imediatamente confrontados com a
realidade na qual, na verdade, ndo observamos esses conceitos. Muitos dos conceitos
pelos quais nos interessamos na ciéncia politica, como brevemente veremos, séo ine-
rentemente elusivos e francamente impossiveis de serem observados empiricamente
de modo direto e, algumas vezes, incrivelmente dificeis de serem mensurados quanti-
tativamente. Por essa razio, precisamos pensar muito cautelosamente sobre os dados
que escolhemos para avaliar nossas teorias.

Até agora, temos visto muitos exemplos de dados, mas ndo temos discutido os pro-
cessos de obtenc¢do de dados e os colocado para trabalhar. Se pensarmos novamente na
Figura 1.2, estamos agora no estagio no qual nos movemos do nivel teérico-conceitual
para o nivel empirico-mensurado. Para cada conceito tecrico, existem multiplas estra-
tégias de operacionalizagdo ou mensuragdo. Como discutimos nos capitulos anterio-
res, uma das primeiras grandes decisdes que alguém precisa tomar ¢ se conduzird um
experimento ou alguma forma de teste observacional. Neste capitulo, assumimos que
vocé tenha uma teoria e que conduzird um teste observacional dela.

Um exercicio util, uma vez que vocé tenha desenvolvido uma teoria original, é
desenhar uma versio da Figura 1.2 e pensar sobre qual seria a configuragdo ideal para
o teste de sua teoria. Qual seria a melhor configuragéo, um desenho transversal ou de
série temporal? Uma vez que vocé tenha respondido a essa pergunta e que tenha suas
dimensdes espacial e temporal ideais em maos, qual seria a medida ideal para suas
vari4veis dependente e independente?
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Tendo passado pelo exercicio de pensar sobre os dados ideais, o primeiro instinto
da maioria dos estudantes ¢ coletar seus préprios dados e, talvez, até mesmo aplicar
um survey'. Na nossa experiéncia, novos pesquisadores quase sempre subestimam as
dificuldades e os custos (em termos de dinheiro e tempo) de coletar seus proprios
dados. Assim, recomendamos fortemente que vocé procure por dados que estejam dis-
poniveis para serem utilizados em suas pesquisas.

Para um cientista politico, um dos grandes impactos das transformagdes pelas
quais o mundo em que vivemos passou nos ultimos tempos € que existe uma quase
inesgotdvel fonte de dados disponivel em sitios e em outros lugares de facil acesso
Umas poucas palavras de aviso, no entanto: ndo é porque os dados sio facilmente
acessiveis na internet que eles sdo perfeitamente adequados para as necessidades espe-
cificas do seu teste de hipotese.

O que segue no restante deste capitulo ¢ um conjunto de consideragdes que vocé
deve ter em mente e que o ajudardo a determinar se um conjunto particular de dados
que vocé tenha encontrado ¢ apropriado para o seus propésitos e a conhecer os dados
uma vez que vocé os tenha aberto em um programa estatistico. Comegamos com to-
dos os topicos importantes sobre mensuragio de varidvel. Descrevemos os problemas
da mensuragdo e a importancia de mensurar os conceitos em que estamos interessa-
dos do modo mais preciso possivel. Durante esse processo, vocé aprenderd algumas
habilidades cognitivas para avaliar a estratégia de mensuragio de artigos de outros
pesquisadores, assim como aprenderd a avaliar a utilidade das medidas que vocé estd
considerando usar no teste de suas hip6teses.

Comegamos a se¢do com a mensuracio nas ciéncias sociais em geral. Focamos
exemplos da economia e da psicologia, duas ciéncias sociais que possuem niveis de
agregacdo diferentes para suas principais varidveis - na ciéncia politica, temos uma
gama completa de variéveis em termos de como elas devem ser mensuradas. Discuti-
mos alguns conceitos fundamentais da mensuragio e apresentamos alguns exemplos
de pesquisas em ciéncia politica. Ao longo da discussio desses conceitos fundamentais,
focamos a mensuragéo de variéveis que assumem intervalos numéricos e nos sentimos
confortdveis de tratar do modo como normalmente tratamos nimeros. Perto do final
do capitulo, quando discutimos o basico sobre como conhecer seus dados utilizando
um software estatistico, discutiremos isso mais profundamente e focaremos alguns ti-
pos de varidveis que podem assumir diferentes tipos de valores nio numéricos.

5.2 A MENSURAGCAO NAS CIENCIAS SOCIAIS: OS VARIOS
DESAFIOS DE QUANTIFICAR A HUMANIDADE

Mensuragio ¢ um “problema” em todas as ciéncias — das ciéncias fisicas, como a
fisica e a quimica, 4s ciéncias sociais como economia, ciéncia politica, psicologia e

Um survey é uma escolha particularmente complicada, porque, a0 menos na maioria das universida-
des, vocé precisaria ter a aprovagdo do Comité de Pesquisa com Seres Humanos.

Um dos recursos que é frequentemente negligenciado é a biblioteca da sua faculdade. Mesmo que bi-
bliotecas paregam coisas do passado, a biblioteca da sua faculdade pode ter comprado acesso a fontes
de dados, e os bibliotecarios muitas vezes sio especialistas na localizagio de dados na internet,
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as demais. Mas, nas ciéncias fisicas, o problema da mensuragio é frequentemente re-
duzido ao problema da instrumentaliza¢do, no qual cientistas desenvolvem protocolos
bastante especificos para mensurar, por exemplo, a quantidade de gas liberado em uma
reacio quimica ou a quantidade de luz emitida por uma estrela. As ciéncias sociais, pelo
contrério, sdo ciéncias novas e o consenso cientifico sobre como mensurar importantes
conceitos ¢ raro. Talvez mais crucial, porém, é o fato de que as ciéncias sociais lidam com
uma dificuldade inerente ao seu objeto em suas previsoes: 0 seres humanos.

O problema da mensuragio existe em todas as ciéncias sociais. Seria errado, po-
rém, dizer que esse é um problema equinime em todas as disciplinas das ciéncias
sociais. Algumas disciplinas prestam comparativamente menos atengo aos problemas
da mensuracio, enquanto outras estio envolvidas em constantes controvérsias sobre
mensuracio e suas dificuldades.

Considere o objeto de muitas pesquisas em economia: délares (ou euros, ou ienes,
ou a moeda que vocé tiver). Se o conceito de interesse ¢ “produto econémico” (ou
“produto interno bruto”), que é comumente definido como o total da soma de todos
os bens e servicos produzidos pelo trabalho e pela propriedade em um dado periodo
de tempo, entio é relativamente facil obter uma observacio empirica que seja consis-
tente com o conceito de interesse®. Tais medidas nao serdo controversas entre a maioria
dos estudiosos. Contrariamente, uma vez que os economistas concordem sobre como
mensurar o produto econdmico, eles podem partir para um préximo (e mais inte-
ressante) passo do processo cientifico, a saber, descobrir quais forcas causam maior
ou menor crescimento do produto econdémico. (E nesta parte que o acordo entre os
economistas termina.)

Contudo, nem todo conceito em economia é mensurado de modo tio facil. Muitos
economistas estao preocupados com a pobreza: por que alguns individuos sdo pobres
enquanto outros ndo? Quais sdo as forgas que fazem a pobreza aumentar ou diminuir
ao longo do tempo? A despeito do fato de sabermos que a pobreza é uma coisa real,
mensurar quem ¢é e quem nio é pobre é um pouco complicado. O governo federal ame-
ricano define o conceito de pobreza como “um conjunto de linhas de renda ajustado
pelo tamanho do domicilio, a idade do chefe do domicilio e o numero de criangas com
idade abaixo de 18 anos™. A intencdo de definir linhas é a de descrever “niveis mini-
mamente decentes de consumo”. Porém, existem dificuldades em obter observagdes
empiricas de pobreza. Entre elas, considere que a maioria das democracias ocidentais
(incluindo os Estados Unidos) possui estados de bem-estar social que provém transfe-

' Para detalhes sobre como o governo federal dos EUA mede o PIB, ver: <http://www.bea.gov>. [Para
informagdes do Brasil, ver: <http://www.fazenda.gov.br/economia/pib>. (N.T.)]

1 Ver: <www.census.gov/hhes/www/poverty.html>.

5 Observe um problema logo de partida: o que ¢ “minimamente decente”? Vocé suspeita que o que era
qualificado como “minimamente decente” em 1950 ou 1985 podetia ser considerado “minimamente
decente” hoje? Isso imediatamente leva a problemas de quao sensivel é a comparagdo de taxas de po-

breza do passado com as de hoje. Se o que é considerado como o minimo decente continua a subir,

entiio a comparagio ¢, no pior caso, no minimo problemitica e sem sentido.
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réncia de renda - em forma de pagamento em dinheiro, vales para trocar por comida
ou servicos subsidiados, como satde — para seus cidaddos que estio abaixo de uma
determinada linha de renda. Tais programas, claro, sio desenhados para minimizar ou
eliminar os problemas que afligem os pobres. Quando economistas buscam mensurar
o nivel de renda de uma pessoa para definir se ela é ou nio pobre, eles devem utilizar
a defini¢do “pré-transferéncia” de renda ou a renda familiar apés receber alguma das
transferéncias do governo (ou seja uma definigéo “pés-transferéncia”)? Qualquer uma
das alternativas possui consequéncias negativas. Escolher a defini¢do pré-transferén-
cia de renda nos dd uma medida de como o setor privado da economia esté falhando.
Por outro lado, uma defini¢do pds-transferéncia nos d4 uma medida de como os es-
tados de bem-estar estdo aquém do necessirio e como as pessoas realmente vivem.
Como a geragio do baby boom® nos Estados Unidos continua a envelhecer, mais e mais
pessoas estao se aposentado. Utilizando uma medida de pobreza pré-transferéncia sig-
nifica que os pesquisadores ndo considerardo os pagamentos da aposentadoria — de
Jonge, a maior fonte de transferéncia nos EUA - e, portanto, o indice de pobreza (pré-
-transferéncia) deve ter um crescimento continuo nas proximas décadas, a despeito do
desempenho geral da economia. Isso pode nio ser a representagdo mais acurada do
que chamamos de “pobreza” (Danziger e Gottschalk, 1983).

Se, devido a natureza do objeto, economistas raramente (ou ocasionalmente) tém
obstdculos de mensuragdo, no extremo oposto do espectro estd a disciplina de psico-
logia. O objeto da psicologia — o comportamento humano, a cognigdo e a emocio - é
repleto de conceitos que sdo extremamente dificeis de mensurar. Considere alguns
exemplos. Todos sabem que o conceito de “depressio” é uma coisa real; alguns indi-
viduos sdo depressivos e outros ndo. Alguns individuos que sdo depressivos hoje nio
serdo depressivos com o passar do tempo, e alguns que ndo sio depressivos hoje se
tornardo depois. No entanto, como ¢ possivel avaliar cientificamente se uma pessoa é
oundo depressiva?” Por que importa se medimos a depressdo acuradamente? Lembre-se
dos riscos cientificos descritos no inicio deste capitulo: se ndo mensurarmos a depres-
$40 corretamente, como podemos saber se tratamentos como a terapia clinica ou a
utilizagio de medicamentos antidepressivos sio efetivos?® A psicologia lida com uma
variedade de outros conceitos que sdo notoriamente escorregadios, como o foco clini-
co sobre “ansiedade” ou o foco sociopsicologico sobre conceitos como “esteretipos”
ou “preconceito”, que também sio preocupacdes de cientistas politicos.

A ciéncia politica, na nossa visio, estd em algum lugar no meio entre os extremos
da economia e da psicologia em termos de quio frequentemente encontramos pro-

=
Geragéo nascida logo apés o término da Segunda Guerra Mundial. [N.T]

Desde 1952, 2 American Psychiatric Press tem publicado a obra Diagnostic and Statistical Manual of
Mental Disorders, atualmente em sua quinta edi¢io (chamada DSM 5), que define o diagnéstico de de-
Pressio focando quatro conjuntos de sintomas que indicam depressio: humor, sindromes comporta-
mentais (como o afastamento), sintomas cognitivos (como a inabilidade de se concentrar) e sintomas
Somdticos (como a insdnia).

De fato, a efetividade da “conversa” terapéutica ¢ uma questdo de alguma disputa entre psicélogos. Ver
Married with problems? ‘Therapy May Not Help. New York Times, 19 abr, 2005.
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blemas sérios de mensuragéo. Alguns subcampos da ciéncia politica operam relativa-
mente livres de problemas desse tipo. O estudo da economia politica — que examina
a relacdo entre economia e forcas politicas, como politica governamental, elei¢des e
confian¢a do consumidor — é bem semelhante & economia, por razoes 6bvias. Ou-
tros subcampos encontram problemas de mensuragio regularmente. O subcampo da
psicologia poltica — que estuda o modo como cidaddos individuais interagem com o
mundo politico — compartilha muitos dos mesmos objetos da psicologia social e, por
focar atitudes e sentimentos das pessoas, guarda muita semelhanga com os problemas
de mensuracgio da psicologia social.

Considere a seguinte lista de conceitos importantes na disciplina de ciéncia politica
e que possuem problemas de mensuragao:

« Ativismo judicial: nos Estados Unidos, o papel do judicidrio no processo de po-
licy-making tem sido controverso. Alguns veem as cortes federais como prote-
toras de importantes liberdades civis, enquanto outros as veem como ameagas a
democracia, em razio de os juizes ndo serem eleitos. Como ¢ possivel identificar
um “juiz ativista” ou uma “decisdo ativista™?

« Votages motivadas pela ideologia no Congresso: em cada uma das sucessivas
secoes do Congresso dos Estados Unidos, comentadores frequentemente com-
param o nivel de liberalismo e conservadorismo do atual Congresso com o0s
seus antecessores. Como podemos saber se o Congresso estd se tornando mais
ou menos liberal ao longo do tempo (Poole e Rosenthal, 1997)2

« Legitimidade politica: como os analistas podem distinguir um governo “legi-
timo” de um “ilegitimo”? Um problema conceitual fundamental aqui é “como
cidaddos avaliam a autoridade governamental” (Weatherford, 1992). A legiti-
midade pode ser objetivamente determinada ou é uma propriedade subjetiva
inerentemente dos cidadios? Alguns a veem positivamente, enquanto outros
negativamente.

« Sofisticagdo politica: alguns cidaddos conhecem mais sobre politica e estdo mais
bem preparados para processar informagdes politicas do que outros cidadéos
que conhecem pouco e se importam pouco com assuntos politicos. Como
podemos distinguir cidaddos politicamente sofisticados dos ndo sofisticados?
Ademais, como podemos dizer se o nivel de sofisticagdo politica de uma socie-
dade est4 aumentando ou diminuindo a0 longo do tempo (Luskin, 1987)?

« Capital social: algumas sociedades sdo caracterizadas pelo alto nivel relativo de
interconectividade, com redes densas de relacionamentos que tornam a popu-
lagdo coesa. Outras sociedades, em contraste, sdo caracterizadas pelo alto nivel
de isolamento e desconfianga. Como podemos mensurar o que cientistas so-
ciais chamam de capital social de modo que nos possibilite comparar o nivel de

9 Neste caso em particular, poderia ocorrer até um desacordo sobre a definigdo conceitual de “ativista” O
que um conservador ou um liberal consideraria como “ativista” poderia ndo gerar acordo algum. Para
uma viso jornalistica dessa questdo, ver: Activist, Schmactivist. New York Times, 15 ago. 2004.
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conectividade de uma sociedade com outra oq COmo o nivel de conectividade
varia em diferentes pontos do tempo (Putnam, 2000)?

Nas seg0es 5.4 e 5.5, descrevemos as controvérsias de mensuragio que cercam ou-
tros dois importantes conceitos para a ciéncia politica - democracia e tolerancia po-
litica. Mas antes, na préxima secio, descrevemos alguns pontos fundamentais com os
quais cientistas politicos precisam lidar quando mensuram seus conceitos de interesse.

5.3 PROBLEMAS NA MENSURAGAO DOS
CONCEITOS DE INTERESSE

Podemos sumarizar os problemas da mensurag¢do dos conceitos de interesse na
preparagdo para o teste de hipStese da seguinte maneira: primeiramente, vocé precisa
ter certeza de que tem clareza conceitual, Posteriormente, vocé precisa decidir um
nivel razodvel de mensuracio. Finalmente, assegure-se de que sua medida ¢ valida e
confidvel. Apds repetir esse processo com cada uma das varidveis de sua teoria, vocé
estard pronto para testar suas hipéteses.

Infelizmente, ndo existe um mapa claro para seguir durante essas etapas com nos-
sas varidveis. Algumas variveis sdo bastante faceis de serem mensuradas, enquanto
outras, em razio da natureza do que estamos tentando mensurar, sio mais elusivas.
Como veremos, debates sobre questées de mensuragio estdo no centro de muitos dos
interessantes campos de estudo da ciéncia politica.

5.3.1 CLAREZA CONCEITUAL

O primeiro passo na mensuracao de qualquer fenémeno de interesse de Cientistas
politicos ¢ ter clareza do conceito que estamos tentando mensurar. Em alguns casos,
como os discutidos a seguir, isso é uma tarefa extremamente reveladora e dificil. £
preciso considerdvel disciplina de pensamento para definir precisamente os conceitos
sobre 0s quais estamos teorizando, Até mesmo em alguns exemplos aparentemente
féceis isso ¢ mais dificil do que pode parecer em um primeiro momento,

Considere um Survey em que precisamos mensurar a renda de uma pessoa. Isso
parece bastante simples. Uma vez que tenhamos a nossa amostra de adultos, por que
D30 apenas perguntar aos entrevistados “Qual ¢ a sua renda?” e oferecer uma escala
de valores na qual os entrevistados possam se alocar? Qual poderia ser o problema
com tal medida? Imagine um estudante universitério de 19 anos de idade cujos pais
Sejam muito ricos, mas que nunca tenha trabalhado, respondendo a tal pergunta. Qual
¢ a renda dessa pessoa no ultimo ano? Zero. Em tal circunstancia, essa é a resposta
verdadeira para a pergunta. Mas ndo é uma medida particularmente vilida da renda.
Provavelmente queremos uma medida de renda que reflita o fato de que os pais do
¢studante lhe dao uma boa quantidade de dinheiro que o ajuda a manter 0 luxo de
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nio trabalhar enquanto estuda, como ocorre com muitos estudantes. Essa medida de-
veria colocar uma filha (ou filho) de pais ricos & frente de um estudante relativamente
pobre, responsavel por seu sustento e que trabalha quarenta horas por semana para
pagar por seus estudos. Portanto, podemos reconsiderar nossa aparentemente simples
pergunta e questionar: “Qual é a quantidade total de renda recebida por vocé e pelos
outros adultos no seu domicilio no altimo ano contébil, incluindo todas as fontes de
renda?”. Essa medida coloca um filho que néo trabalha de uma familia rica mais bem
posicionado do que um estudante de uma familia menos rica. Essa é uma medida de
“renda” que consideramos teoricamente mais atil para a maioria dos propositos nas
ciéncias sociais'®.

Neste momento, vale destacar que a melhor medida de renda - assim como de
outros conceitos — depende de quais sdo nossos objetivos teoricos. A melhor medida
de algo tao simples como a renda de um entrevistado depende do que pretendemos
relacionar a essa medida em nosso teste de hipotese.

5.3.2 CONFIABILIDADE

Uma medida operacionalizada de um conceito ¢ considerada confidvel na medi-
da em que ¢ replicavel e consistente; isto é, quando a aplicagdo das mesmas regras
de mensuragio para 0s mesmos casos ou observacdes produz resultados idénticos.
Uma medida nio confidvel, pelo contrario, produz resultados inconsistentes para as
mesmas observacdes. Por razdes obvias, todos 0s cientistas querem que suas medidas
sejam confidveis.

Talvez o exemplo mais simples para ajudar vocé a entender isso seja sua balanga de
banheiro. Digamos que vocé suba na balanga uma manha e que a balanga mostre que seu
peso ¢ de 68 quilos. Vocé desce da balanca e ela retorna para o zero. Mas vocé nao confia
na leitura da balanga e pensa consigo mesmo: “Talvez se eu subir novamente na balanga,
cla possa me dar um ntimero melhor”. Esse é um teste de confiabilidade. Se vocé (ime-
diatamente) subir na balanga e ela mostrar agora 66 quilos, sua balanga nao ¢ confiavel,
porque a mensuragio do mesmo caso — setl corpo = produz resultados diferentes.

Levando o exemplo da sua balanga de banheiro ao extremo, néo podemos confun-
dir variabilidade ao longo do tempo com falta de confiabilidade. Se vocé acordar uma
semana depois e pesar 71 em vez de 68 nao significa necessariamente que sua balang¢a
nio é confiavel (embora isso possa ser verdade). Talvez vocé tenha substituido a salada
do almoco por batatas fritas nessa semana, ¢ talvez vocé tenha se exercitado menos
vigorosamente ou menos frequentemente.

Confiabilidade é frequentemente uma questdo importante quando estudiosos
precisam codificar eventos ou textos para analise quantitativa. Por exemplo, se um
pesquisador estivesse tentando codificar textos de cobertura da midia favoraveis ou

19 Os mesmos problemas podem surgir quando tentamos mensurar a renda de pessoas aposentados que
ndo tém mais participagao na forga de trabatho.
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Contr;‘u'ios a um candidato, ele desenvolveria algumas regras especificas de codificagio
ara aplicar a0 texto — com efeito, para contar certas referéncias como “pré” ou “con-
tra’ O candidato. Suponha que, para a codificagdo, o pesquisador empregue um grupo
de estudantes para codificar o texto — uma pratica bastante comum na pesquisa sobre
politica. Um conjunto confidvel de regras de codificagio implicaria que, quando um
Jos estudantes o aplicasse ao texto, os resultados fossem os mesmos que os obtidos
por outro estudante que os tenha aplicado no mesmo texto. Um conjunto ndo confidvel
de regras implicaria o oposto, nominalmente, que, quando dois codificadores diferen-
tes tentassem aplicar as mesmas regras & mesma noticia, eles chegariam a conclusoes
diferentes'!. As mesmas questdes surgem quando se codificam coisas como eventos

atilizando a cobertura dos jornais®.

5.3.3 VIES DE MENSURACAO E CONFIABILIDADE

Uma das preocupagdes que acompanham qualquer técnica de mensuracdo € o viés
de mensuragdo, que consiste na subestimagdo ou na sobre-estimagio de modo siste-
matico dos valores para uma varidvel. Embora o viés de mensuragio seja um problema
sério para qualquer um que queira saber o “verdadeiro” valor das varidveis para um
caso particular, ele é um problema bem menos sério do que vocé pode pensar quando
o proposito € o teste de teorias. Para melhor entender isso, imagine que vocé tenha
que escolher entre duas diferentes operacionalizagdes para a mesma varidvel. A ope-
racionalizagdo A é enviesada, mas confidvel, e a operacionalizagdo B ndo possui viés,
mas ndo é confiavel. Para os propésitos do teste de teoria, preferimos a enviesada mas
confidvel operacionalizagdo A!

Vocé estard mais bem preparado para entender o porqué dessa escolha uma vez
que tenha entendido como o teste estatistico de hipétese funciona no capitulo 7 € nos
seguintes. Por agora, porém, tenha em mente que, quando testamos nossas teorias, es-
tamos buscando padrdes gerais entre duas variéveis. Por exemplo, com valores altos de
X tendemos a observar valores alfos de Y, ou com valores altos de X tendemos observar
valores baixos de Y? Se a mensuracio de X é enviesada para mais, o mesmo padrio
geral serd visivel na associagdo com Y. Mas, se a mensuragio de X é ndo confidvel, a
relagdo subjacente entre X e Y se torna obscura.

5.3.4 VALIDADE

A caracteristica mais importante de uma medida ¢é sua validade. Uma medida vali-
da representa acuradamente o conceito que supostamente mede, enquanto uma medi-

n L . . ~ . . e .
Claro, & possivel que um protocolo de codificagio seja perfeitamente confidvel, mas os codificadores em

sindo o sejam.

12 . . o1: . . = ,
Existe uma variedade de ferramentas para testar a confiabilidade, muitas das quais estio além do esco-
po dessa discussio.




e e

124 Fundamentos da Pesquisa em Ciéncia Politica

da invélida mede algo diferente do que originalmente pretendido. Parece que estamos
andando em circulos, nds sabemos.

Talvez seja util pensar sobre alguns importantes conceitos que sdo exemplos espi-
nhosos de mensuragio nas ciéncias sociais para entender o papel da validade. Tanto na
psicologia como na ciéncia politica, o estudo do preconceito tem sido particularmente
importante. Entre individuos, o nivel de preconceito pode variar de quase nenhum
até altos niveis. Mensurar o preconceito é importante na psicologia social para que
possamos tentar determinar quais fatores fazem com que algumas pessoas sejam pre-
conceituosas e outras néo. Na ciéncia politica, em particular, frequentemente estamos
interessados nas consequéncias atitudinais e comportamentais do preconceito. Dado
que ndo existe um soro da verdade, como podemos obter uma medida quantitativa
de preconceito capaz de nos dizer quem possui uma grande quantidade, quem possui
algum e quem ndo possui preconceitos? Seria bastante ficil perguntar as pessoas se
elas sdo preconceituosas ou ndo. Por exemplo, poderiamos perguntar: “Com respeito
as pessoas de ragas ou etnia diferente da sua, vocé diria que é extremamente, um pouco
ou nem um pouco preconceituoso?”. Mas, com isso, teriamos razdes 6bvias para du-
vidar da validade das respostas — ou seja, de que essa medida reflete acuradamente o
nivel real de preconceito.

Existem varios modos para verificar a validade de uma medida, embora seja critico
notar que todas elas sdo tedricas e sujeitas a altos graus de desacordo. Infelizmente,
ndo existe uma formula simples para checar a validade de uma mensuragdo em uma
escala de zero a cem. De fato, dependemos de uma série de meios sobrepostos para
determinar a validade da medida. Primeiro, e mais simples, podemos examinar a vali-
dade de face. Quando examinamos uma estratégia de mensuragio, podemos primeiro
perguntar se, em sua superficie (ou face), a medida parece ou ndo mensurar o que se
propde a mensurar. Essa é a validade de face. Segundo, e um pouco mais avangado,
podemos escrutinar a validade de contetido de uma medida. Qual € o conceito a ser
medido? Quais sdo todos os elementos essenciais desse conceito e as suas caracteris-
ticas que o definem? Vocé excluiu todas as outras coisas que néo pertencem a ele?
Por exemplo, o conceito de democracia certamente contém o elemento “elei¢bes”, mas
também deve incorporar mais do que meras eleigdes, porque estas ocorrem em lugares
como a Coreia do Norte, que sabemos que ndo ¢ democratica. O que mais deve conter
uma medida valida de democracia? Basicamente, validade de contetido é um processo
rigoroso que forga o pesquisador a ter uma lista de todos os elementos criticos que de-
finem o conceito que desejamos mensurar. Finalmente, podemos examinar a validade
de constructo de uma medida: o grau em que ¢ relacionada a outras medidas com as
quais a teoria requer que ela esteja relacionada. Isto €, se temos uma teoria que conecta
democratizacio e desenvolvimento econdmico, entdo uma medida de democracia que
¢ relacionada a uma medida de desenvolvimento econémico (como nossa teoria pro-
poe) serve, simultaneamente, para confirmar a teoria e para validar nossa medida de
democracia. Claro, uma dificuldade dessa abordagem acontece quando a associagdo
esperada ndo se faz presente. Isso acontece por que nossa medida de democracia ¢
invélida ou por que a teoria estd equivocada? Nao existe uma resposta conclusiva para
essa pergunta.
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! 5.3.5 ARELACAO ENTRE VALIDADE E CONFIABILIDADE

teorias causais, acreditamos que, em termos préticos, qualquer medida concebivel que
seja confidvel mas invalida nio sera util na avaliagio de teorias causais.

Confiavel?

Valida?
Medidas n&o confiaveis
. levam a testes de hipoteses
Sim Nao nao confiaveis.
Med,ida_s que séo Uma medida invalida,
confiaveis e validas apesar da confiabilidade,
podem ser utilizadas n&o pode ser utilizada de
em testes de hipotese. modo significativo em um

teste de hipétese.

Figura 5.1 - Confiabilidade, validade e teste e hipéreses.

| Similarmente, ¢ teoricamente possivel ter medidas vélidas mas nio confidveis. Mas

essas medidas também serdo probleméticas para a avaliagdo de teorias causais, porque

| nao teremos confianga nos testes de h ip6tese que conduzimos. Na Figura 5.1 apresen-
tamos a relagao entre validade e confiabilidade; podemos ver que, se uma medida nio
¢ confidvel, hd pouco sentido em avaliar sua validade. Uma vez que tenhamos estabe-
lecido que uma medida é confidvel, podemos avaliar sua validade, e somente medidas
vilidas e confidveis sio tteis para a avaliagio de teorias causais.

5.4 CONTROVERSIA 1: MENSURANDO DEMOCRACIA

Embora tenhamos a tendéncia de pensar que democracia é similar 4 gravidez - isto
¢, um pais € ou ndo é democratico da mesma forma que uma mulher estd ou ndo estd
gravida -, refletindo um pouco majs sobre o assunto, vocé provavelmente pensarg que
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a democracia é mais bem entendida como um continuo®. Isto ¢, podem existir varios
graus em que um governo ¢ democratico. Adicionalmente, dentro de democracias,
alguns paises sio mais democraticos que outros, ¢ um pais pode se tornar mais ou
menos democratico com o passar do tempo.

Mas definir um continuo que varia de democratico a totalitério ndo é nada facil.
Podemos ser tentados a recorrer a definigio de Potter Stewart: “Eu reconheco quando
vejo”. Claro que, como cientistas politicos, esta ndo ¢ uma opgao. Temos que comegar
nos perguntando: o que queremos dizer com democracia? Quais sao os elementos
centrais que fazem um governo ser mais ou menos democrético? O filésofo politico
Robert Dahl (1971) persuasivamente argumentou que existem dois conceitos funda-
mentais atribuidos a democracia; “contestagio” e “participagio” Isto ¢, de acordo com
Dahl, democracias tém eleigdes competitivas para a escolha de lideres e amplas e in-
clusivas regras para participacao.

Diversos grupos de cientistas politicos tém tentado mensurar democracia sistema-
ticamente nas tltimas décadas®. A mais conhecida — embora ndo signifique que seja
universalmente aceita — dessas medidas ¢ a do projeto Polity IV*. O projeto mensura
democracia por meios de scores anuais que variam de -10 (fortemente autocratico) a
+10 (fortemente democratico) para cada um dos paises do mundo de 1800 a 20041,
Na operacionalizagdo desses pesquisadores, a democracia possui quatro componentes:

1. Regras para o recrutamento do Executivo.

2. Competividade do recrutamento do Executivo.
3. Abertura do recrutamento do Executivo.
4

Limites ao chefe do Executivo.

Para cada uma dessas dimensdes, especialistas atribuem aos paises uma posicao
em uma escala. Por exemplo, para o primeiro critério, “regras para o recrutamento do
Executivo’, os valores possiveis sdo os seguintes:

« +3 = Competi¢do regular entre grupos reconhecidos.
« +2 = Competicio de transicdo.
« +1 = Competigio entre facgdes ou restrita.

« 0= Sem competi¢io.

Essa posigio, porém, é controversa dentro da ciéncia politica. Para uma interessante discusséo sobre se
pesquisadores devem mensurar democracia como um conceito bindrio ou continuo, ver Elkins (2000).
Para um revisdo e comparagio util dessas varias medidas, ver Munck e Verkuilen (2002).

O site do projeto, no qual é possivel ter acesso a uma vasta quantidade de especificidades dos paises a0
longo do tempo, é: <http://www.cidcm.umd.edu/inscr/polity>.

Eles apresentam os scores em duas escalas separadas de 10 pontos, uma para democracias ¢ outra para
autocracias, O score do Polity para um dado pais é dado pelo valor do score da escala democrdtica me-
nos o score da escala autocratica; assim, um pais que recebesse 10 na escala democratica e 0 na escala
autocratica teria um score de 10 na escala Polity para um dado ano.
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paises que possuem eleigdes regulares entre grupos que sio mais do que rivais ét-
picos receberdo scores altos. Por procedimentos similares, estudiosos associados ao
projeto definem scores para as outras dimensdes que compdem a escala de democracia.
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Figura 5.2 ~ Score do Polity IV para o Brasil.

A Figura 5.2 apresenta o score de Polity para o Brasil de 1824 até 2010". Lembre-
-se que scores mais altos significam que, nesse ponto, o Brasil era mais democratico e
que scores mais baixos significam que o Brasil era mais autocratico. Como vocé pode
observar, existe uma enorme variagdo na experiéncia democrdtica brasileira desde
sua declaragdo de independéncia de Portugal em 1822. Se fizermos uma comparacio
grosseira desses scores com a histéria politica brasileira, podemos ter uma avaliacdo da
validade de face do Polity como medida de democracia. Apos declarar independéncia
de Portugal, o Brasil foi uma monarquia constitucional comandada por um impera-
dor. Apés um golpe em 1889, o Brasil se tornou uma republica, mas bastante contro-
lada pelas elites de dois estados dominantes. Como podemos observar, essa mudanca
de regime resultou em um movimento do score de Polity de -6 para -3. A partir de
1930, o Brasil passou por uma série de golpes e contragolpes. Estudiosos desse perfo-
do (como Skidmore, 2009) geralmente concordam que o governo nacional se tornou
cada vez mais autocratico durante o periodo. O score de Polity reflete esse movimento.
Em 1945, apos outro golpe militar, um governo relativamente democrético foi cons-
tituido. Esse regime durou até meados da década de 1960, quando outro periodo de

-

17
Fonte; <http://www.systemicpeace.org/inscr/inscr.htm>.
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instabilidade teve fim com o estabelecimento de uma ditadura militar. Esse periodo é
amplamente reconhecido como o de maior repressdo politica na histéria do Brasil in-
dependente. Em 1974, notamos uma pequena alteragdo no score. Nesse ano, o governo
militar permitiu o uso da televisdo durante as eleicdes e outras atividades de campa-
nha que foram aproveitadas pela oposigdo para conseguir um resultado expressivo. A
elei¢do de um presidente civil em 1985 marca o comego do atual perfodo democrético
brasileiro. Cada um desses grandes movimentos da historia politica brasileira ¢ refleti-
do no score de Polity. Entdo, por meio dessa avaliagdo geral, podemos dizer que o score
de Polity possui validade de face.

A medida de Polity é rica em detalhes historicos, como fica ébvio a partir da Figura
5.2. As regras de codificagdo sdo transparentes e claras e a quantidade de informagéo
bruta para compor o score de um pais para qualquer ano ¢ impressionante. Contudo,
ainda ¢é justo criticar o Polity por incluir apenas parte da definigdo de democracia de
Dahl. A medida de Polity contém valiosas informagdes sobre o que Dahl chama de
“contestacio” — se um pais tem uma contestagdo ampla para decidir sua lideranga,
Mas a medida é muito menos rica quando o objetivo ¢ aferir o nivel do pais no que
Dahl chamou de “participagdo” — o grau em que os cidadaos participam nos processos
e atividades politicas. Isso pode ser compreensivel, em parte, por causa do impres-
sionante escopo temporal do estudo. Afinal, em 1800 (ano em que a série do Polity
comega), poucos paises tinham uma participagio eleitoral ampla. Desde o final da
Segunda Guerra Mundial, a participagdo democratica ampla tem se espalhado rapida-
mente pelo globo. Mas, se 0 mundo tem se tornado um lugar mais democratico, nossas
medidas de democracia devem incorporar a realidade. Como a medida de Polity inclui
uma parte (“contestacao”) do que significa, conceitualmente, ser democrdtico, mas ig-
nora a outra parte (“participacido”), podemos dizer que falta validade de contetdo a
medida. A medida do Polity IV, apesar de suas consideraveis vantagens, ndo contempla
totalmente o que significa, conceitualmente, ser mais ou menos democritico.

Esse problema ¢é bem ilustrado a partir do exame do score de Polity para os Esta-
dos Unidos. A Figura 5.3 apresenta o score de Polity para o periodo de 1800-2010. O
consistente score 10 para quase todos os anos ap6s a fundagao da republica - exceto
durante a Guerra Civil, quando o presidente Lincoln suspendeu o direito de habeas
corpus — ocultar o fato de que os EUA, em muitos aspectos importantes, tém se tor-
nado um pais mais democrético ao longo de sua histéria, particularmente na dimen-
sd0 ndo capturada pela medida de Polity. Mesmo considerando algo bastante bésico
para a participa¢do democritica, como o direito de voto, observamos que os Estados
Unidos foram se tornando mais democraticos ao longo de sua histéria. A escravidao
limitava a participa¢éo de afro-americanos de muitas formas, incluindo votar, e as leis
Jim Crow mantiveram essas proibigdes nos estados do Sul por quase um século apds o
final da Guerra Civil. As mulheres também ndo teriam permissio para votar até que a
19° emenda a Constitui¢do fosse ratificada em 1920. Seria dificil argumentar que essas
mudancas ndo tornaram os Estados Unidos mais democraticos, mas obviamente elas
ndo estdo refletidas na Figura 5.3. Isso ndo equivale a dizer que a medida de Polity ¢
inutil, mas que lhe falta validade de contetdo, porque um dos componentes funda-
mentais da democracia — participagdo — ndo esta presente nela.

Eeresseeseeesser———
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Figura 5.3 = Score do Polity IV para os Estados Unidos.

5.5 CONTROVERSIA 2: MENSURANDO TOLERANCIA POLITICA

Sabemos que existe um continuo em que, de um lado, estio individuos extrema-
mente “tolerantes” e, de outro, estio individuos extremamente “intolerantes”. Em ou-
tras palavras, tolerancia politica e intolerancia, no nivel conceitual, sdo coisas reais.
Alguns individuos sdo mais tolerantes e outros sdo menos. £ facil imaginar por que
cientistas politicos se interessam por tolerancia politica e intolerancia. Existem fatores
sistematicos que causam que algumas pessoas sejam tolerantes e outras intolerantes?

Mensurar tolerancia politica, por outro lado, est4 longe de ser facil. Tolerancia nao
¢ como colesterol, que depende de um simples teste de sangue para sabermos o quanto
¢ bom e o quanto ¢ ruim. A abordagem inocente para mensurar tolerancia politica
= conduzir um survey e perguntar diretamente para as pessoas: “Vocé ¢ tolerante ou
intolerante?” - parece boba logo de partida. Qualquer pergunta de survey certamente
produziria altas taxas de “tolerdncia’}, porque presumidamente poucas pessoas ~ mes-
MO pessoas intolerantes ~ se acham intolerantes. Mesmo no caso de pessoas que sdo
conscientes da sua intolerancia, é improvavel que admitam esse fato a um entrevista-
dor. Dada essa situagdo, como cientistas politicos lidam com esse problema?

Durante a década de 1950, quando o crescimento do socialismo soviético represen-
tava a maior ameaga & América, Samuel Stouffer (1955) conduziu uma série de surveys
de opiniao para mensurar como pessoas reagiam a “ameaga vermelha”. Ele perguntou
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a amostras nacionais nos Estados Unidos se elas estariam dispostas a estender certas
garantias civis — como poder lecionar em uma escola piblica, garantir que os telefone-
mas nao fossem grampeados, e outras — a certos grupos impopulares como comunis-
tas, socialistas e ateus. Ele verificou que uma grande parte das pessoas, a partir dessas
medidas, eram intolerantes; elas ndo estavam dispostas a garantir essas liberdades civis
a membros desses grupos. A quantidade precisa de intolerancia variava, dependendo
do grupo-alvo e da atividade mencionada nos cendrios, mas a intolerancia era subs-
tancial — ao menos 70% dos entrevistados deram respostas intolerantes. Stouffer en-
controu que o melhor preditor do nivel de intolerancia de um individuo era o nivel de
educagio formal dele ou dela; pessoas com maior grau educacional emergiam como
mais tolerantes, e pessoas com menor nivel educacional, como menos tolerantes. Na
década de 1970, quando a ameaga vermelha tinha diminuido um pouco, um novo gru-
po de pesquisadores fez as mesmas perguntas a uma nova de amostra de americanos.
Eles encontraram que os niveis de intolerancia tinham diminuido consideravelmente
no passar dos vinte anos — de um cendrio em que a intolerancia excedia 60% para a
maioria das questdes perguntadas, para um de 50% —, levando alguns a especular que
a intolerancia politica minguara.

Contudo, no final da década de 1970, um grupo diferente de pesquisadores lidera-
do pelo cientista politico John Sullivan questionou a validade das medidas de Stouffer
e, portanto, suas conclusdes. O conceito de tolerancia politica, escreveram Sullivan,
Pierson e Marcus (1979), “pressupoe oposi¢ao”. Isto é, a ndo ser que o respondente do
survey ativamente se oponha a comunistas, socialistas e ateus, a questdo de intoleran-
cia ou tolerancia simplesmente ndo surge. Por exemplo, considere perguntar tais ques-
toes sobre os ateus. Um ateu que concorda que se permita a ateus ensinar em escolas
publicas ¢é politicamente tolerante? Sullivan e seus colegas pensam que nao.

Os autores propuseram um novo conjunto de questdes para surveys que eram, em
sua visdo, mais consistentes com um entendimento conceitual de tolerancia. Se, como
eles definiram, tolerancia pressupde oposicao, entao pesquisadores precisam descobrir
a quem o respondente do survey se 0po€; presumir que os respondentes se Opoem a um
grupo em particular ndo ¢ uma boa ideia. Eles identificaram uma variedade de gru-
pos politicamente ativos no momento — incluindo grupos racistas, pro e antiaborto e
mesmo o Exército Simbionés de Libertacdo — e perguntaram aos entrevistados de qual
deles eles mais desgostavam. Fizeram essa pergunta juntamente com outras muito se-
melhantes as de Souffer, mas somente para 0s grupos dos quais os prdprios respondentes
disseram ndo gostar, em vez dos que Stouffer tinha listado outrora.

Entre outros achados, dois chamaram atencdo. Primeiro, 0s niveis de intolerancia
foram bastante altos: 66% dos americanos estavam dispostos a proibir que membros
dos grupos que eles mais desgostavam s€ reunissem, e 71% estavam dispostos a ter
um governo que banisse totalmente esse grupo. Segundo, sob essa nova conceituagao
¢ mensuragdo de tolerancia, os autores encontraram que a percepgio individual da
natureza da ameagca do grupo-alvo, e nao o nivel de educacio, era o preditor primario
da intolerancia. Em outras palavras, individuos que consideram seu grupo-alvo como

particularmente ameagador foram os mais intolerantes, enquanto os que achavam o
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conlt

{upo pouco ameacador foram mais tolerantes. A conclusio dos autores, portanto, foi

je a educagao nao tinha nenhum efeito direto na tolerancia. Nesse sentido, mensurar
ym importante conceito de um modo diferente produziu achados substantivos bastan-
e diferentes sobre causas e efeitos'®,

£ importante que vocé observe a conexdo com a validade da mensuragio. Sullivan e
seus colegas argumentaram que as perguntas do survey de Stouffer ndo eram medidas
alidas para tolerancia porque néo eram acuradas para capturar o que significa, em ter-
mmos abstratos, ser intolerante (especificamente, faltava o componente da oposi¢do). A
criagio de medidas de tolerancia e intolerancia que melhor espelharam o conceito de
interesse produziu achados significativamente diferentes sobre a persisténcia da intole-
rancia, assim como sobre o0s fatores que fazem um individuo ser tolerante ou intolerante.

5.6 AS MENSURACOES RUINS TEM CONSEQUENCIAS?

O que acontece quando falhamos em mensurar conceitos-chave de nossas teorias
de modo que eles sejam tanto validos como confidveis? Retorne a Figura 1.2, que des-
taca a distingdo entre conceitos abstratos de interesse tedrico e as varidveis que obser-
vamos no mundo real. Se as varidveis que observamos no mundo real ndo fazem um
bom trabalho em espelhar os conceitos abstratos, entdo isso afeta nossa habilidade
de avaliar conclusivamente o suporte empirico de uma teoria. Isto é, como sabemos
se nossa teoria tem respaldo se fizemos um trabalho ruim ao mensurar os conceitos-
-chave que observamos? Se nossa analise empirica ¢ baseada em medidas que ndo
capturam a esséncia dos conceitos abstratos de nossas teorias, entdo ¢ improvavel que
tenhamos alguma confianga nos nossos achados.

5.7 CONHECENDO SEUS DADOS ESTATISTICAMENTE

Até o momento, discutimos detalhes sobre a mensuracao de varidveis. A mensu-
ragio de variaveis envolve muito esforco e reflexdo. Mas, uma vez que o pesquisador
tenha coletado os dados e ficado familiarizado e satisfeito com a forma pela qual as
variaveis foram mensuradas, ¢ importante que ele tenha uma boa ideia dos tipos de
valores que elas assumem antes de passar para o teste de conexdes causais entre duas
ou mais varidveis. Quais sdo os valores “tipicos” de uma varidvel? Quéo agrupados (ou
dispersos) sdo os valores da variavel?

Antes de prosseguir para o teste das relagdes teorizadas entre duas ou mais varid-
vels, ¢ essencial entender as propriedades e caracteristicas de cada uma das variaveis.
Para colocar isso de modo diferente, queremos aprender algo sobre como os valores de
cada varigvel “se parecem” Como realizamos isso? Uma possibilidade ¢ listar todos os
valores observados de uma varidvel mensurada. Por exemplo, a seguir sdo expostos 0s
percentuais de votos para os candidatos do partido que ocupava a presidéncia durante

-
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as eleicdes presidenciais americanas de 1880 a 2008": 50,22; 49,846; 50,414; 438,268;
47,76; 53,171; 60,006; 54,483; 54,708; 51,682; 36,119; 58,244; 58,82; 40,841; 62,458;
54,999; 53,774; 52,37; 44,595; 57,764; 49,913; 61,344; 49,596; 61,789; 48,948; 44,697,
59,17; 53,902; 46,545; 54,736; 50,265; 51,25 46,311. Podemos observar a partir desse
exemplo que, 20 menos que tenhamos um nimero baixo de observagdes, a listagem de
observagdes é dificil de ser interpretada - se nao temos a menor ideia do padrao geral
da floresta, nos perdemos no meio das arvores. Por essa razao, utilizamos estatisticas
e graficos descritivos para pegar uma grande quantidade de informagdes e reduzi-la a
pequenos pedagos que sumarizam a informagao.

Estatisticas e graficos descritivos sdo ferramentas liteis para ajudar pesquisadores
a conhecer seus dados antes de passar a testes de hipéteses. Eles também sdo tteis,
algumas vezes, quando escrevemos sobre a pesquisa de outra pessoa. A apresentagdo
de estatisticas e graficos descritivos na versio final do seu trabalho ¢ uma decisdo que
deve ser tomada caso a caso. E, contudo, cientificamente importante que essa informa-
¢o esteja disponivel aos consumidores da sua pesquisa de alguma forma®.

Uma das principais formas de distinguir varidveis ¢ pela métrica de mensuragio. A
métrica de mensuracio de uma varidvel é o tipo de valores que essa varidvel assume. Dis-
cutiremos isso em detalhe na préxima segdo, quando descreveremos os trés diferentes
tipos de varidveis. Entdo explicaremos que, apesar da natureza imperfeita das distingoes
entres esses trés tipos de varidveis, somos forgados a escolher entre duas grandes classi-
ficacGes de varidveis — categorica e continua - quando as classificamos. O restante deste
capitulo discute estratégias para descrever variaveis continuas e categoricas.

5.8 O QUE E A METRICA DE MENSURAGAO DE UMA VARIAVEL?

Nio existem regras rigidas e rapidas para descrever varidveis, mas um ponto de
partida importante envolve a métrica de mensuracio de cada varidvel. Lembre-se do
capitulo 1, em que pensamos em cada varidvel em termos dos seus valores e seus no-
mes. O nome é uma descricio da varidvel — por exemplo, “género do respondente”
— e seu valor sio as denominacdes nos quais as variaveis ocorrem — por exemplo,
<« » <« » . . 1. r .

homem” ou “mulher”. Para o tratamento na maioria das analises estatisticas, somos
forcados a dividir nossas varidveis em dois tipos, de acordo com a métrica em que seus
valores ocorrem: categoricas ou continuas. Na verdade, variaveis podem ter 20 menos
trés tipos diferentes de métricas e existem muitas variaveis que nao se encaixam orde-
nadamente em apenas uma dessas classificagdes. Para ajudd-lo a entender melhor cada

Esta medida ¢ construida de modo que seja comparavel ao longo do tempo. Embora partidos menores
e candidatos independentes tenham ocasionalmente participado de eleiges, focamos apenas 0s votos
dos dois maiores partidos. E, como queremos testar a teoria do voto econdémico, queremos ter uma
medida de apoio ao incumbente. Em eleighes em que o presidente atual ndo estd concorrendo a reelei-
¢io, ainda existe um partido que serd avaliado por ser responsével pelo desempenho econdmico.

20

Muitos pesquisadores apresentardo €ssas informagdes em um apéndice, a ndo ser que exista algo par-
ticularmente digno de nota sobre as caracteristicas de uma ou mais varidveis.
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m desses tipos de varidveis, apresentaremos em cada um deles um exemplo. Todos
08 exemplos que utilizamos nesta descri¢do inicial sdo provenientes de pesquisas de
survey, Mas os principios bdsicos das métricas de mensuragao sio as mesmas indepen-
dentemente do tipo de dado analisado.

58.1 VARIAVEIS CATEGORICAS

Varidaveis categdricas sdo varidveis em que os casos assumem valores que sdo iguais
ou diferentes aos valores de outros casos, mas dos quais nio podemos fazer qualquer
distingdo ordinal universal entre eles. Se considerdssemos uma varidvel que tenha o
nome “identificagio religiosa’, alguns valores dessa variavel seriam “catélico”, “mugul-
mano’, “ndo religioso’, entre outros. Embora esses valores sejam claramente diferentes
uns dos outros, ndo podemos fazer uma ordenagdo universal com eles. Em outras
palavras, com variaveis categdricas como essa, ndo é possivel ranquear as categorias do
menor valor para o maior: por exemplo, o valor “mugulmano” nao é nem maior, nem
menor do que o “ndo religioso” (e assim por diante). Em vez disso, sabemos que os
casos que possuem o mesmo valor sdo iguais e os que possuem valores diferentes sdo
diferentes. O termo “categérica” sintetiza a esséncia desse tipo de varidvel; podemos
colocar casos individuais em categorias baseadas em seus valores, mas ndo podemos
ranquear ou ordenar esses valores de outra forma.

5.8.2 VARIAVEIS ORDINAIS

Como as varidveis categoricas, as varidveis ordinais também sdo variaveis para as
quais os casos assumem valores que sdo iguais ou diferentes aos de outros casos. A
distingdo entre variaveis categéricas e ordinais é que podemos fazer uma ordenagio
universal que distinga os casos quando a variavel é ordinal. Por exemplo, considere a
variavel nomeada “situagdo financeira familiar no passado’, que tem sido comumente
utilizada como varidvel independente em estudos sobre o voto econémico no nivel
do individuo. No National Election Study (NES) de 2004, pesquisadores criaram essa
variavel perguntando, primeiramente, aos entrevistados a seguinte questdo: “Estamos
interessados em saber como as pessoas estdo financeiramente hoje em dia. Vocé diria
que vocé (e sua familia que vive com vocé) estd melhor ou pior do que estava um ano
atras?”. Pesquisadores entdo perguntam aos entrevistados que responderam “melhor”
ou “pior”: “Muito [melhor/pior] ou um pouco [melhor/pior]?”. A varidvel era entdo
codificada como:

1. Muito melhor

2. Um pouco melhor
3. A mesma coisa

4. Um pouco pior

5. Muito pior

—_———
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E bastante claro que essa variavel é ordinal porque, a medida que vamos do comego
a0 final da lista, nos movemos de avaliagbes mais positivas a mais negativas de como
os individuos (e as familias com quem eles vivem) estavam financeiramente no ltimo
ano.

Outro exemplo é a varidvel denominada “identificagio partidaria” No NES de
2004, pesquisadores criaram essa varidvel a partir das respostas dos entrevistados para
a seguinte pergunta: “De um modo geral, vocé usualmente se considera republicano,
democrata, independente ou outro?”.

1. Republicano
2. Independente

3. Democrata

Se todos 0s casos que assumem o valor “independente” representarem individuos
cuja visdo politica esteja em algum ponto entre “republicano” e “democrata’, podemos
chamar a variavel “identificacio partiddria” de ordinal. Se esse ndo for o caso, entao ela
¢ uma variavel categorica.

5.8.3 VARIAVEIS CONTINUAS

Uma importante caracteristica que as varidveis ordinais ndo possuem ¢ uma dife-
renca de unidade constante. Uma variavel possui diferenca de unidade constante se o
aumento de uma unidade no valor da variavel sempre significar a mesma coisa. Se re-
tornarmos para os exemplos da se¢do anterior, podemos ranquear as cinco categorias
da variavel “situacdo financeira familiar no passado” de 1 para a melhor situagao até 5
para a pior situagdo. Mas ndo nos sentimos muito conflantes em trabalhar com esses
valores como normalmente trabalhamos com ntimeros. Em outras palavras, podemos
dizer que a diferenga entre “um pouco pior” e “a mesma coisa” (4 - 3) ¢ a mesma que
entre “muito pior” e “um pouco pior” (5— 4)? E que a diferenca entre “muito pior” e
“a mesma coisa” (5 - 3) ¢ 0 dobro da entre “um pouco pior” e “muito melhor” (2 = 1) q
Se a resposta para essas duas perguntas for “sim’, entdo a varidvel “situagao financeira
familiar no passado” ¢ continua.

Se fizermos a mesma pergunta sobre a “identificagao partiddria’, devemos ser um
pouco céticos. Podemos ranquear as trés categorias de “identificacdo partidaria’, mas

2 Quase todos os entrevistados se colocam em uma das trés primeiras categorias. Por exemplo, em 2004,
1.128 dos 1.212 respondentes (93,1%) do NES realizado pds-eleicao afirmaram ser republicanos, de-
mocratas ou independentes. Para 0s nossos propdsitos, ignoraremos as respostas “outro”. Note que
pesquisadores usualmente apresentam a identificacdo partiddria a partir de uma escala de sete pontos
que varia de “republicano convicto” a “democrata convicto” baseada em uma série de perguntas feitas
aos entrevistados para melhor caracterizar suas posigdes.
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nio podemos, com grande confianga, afirmar que “republicano” tem valor igual a 1,
“independente” tem valor igual a 2 e “democrata” tem valor igual a 3 e trabalhar com
esses valores do mesmo modo como tipicamente trabalhamos com nimeros. Nio po-
demos dizer que a diferenga entre um “Independente” e um “Republicano” (2—1)é a
mesma que a diferenca entre um “democrata” e um “independente” (3 - 2) - apesar do
fato de que 3—2 e 2—1=1. Certamente, nio podemos dizer que a diferenca entre um
“democrata” e um “republicano” (3—1) é o dobro da diferenca entre um “independen-
te” e um “republicano” (2 —1), apesar do fato de 2 ser o dobro de 1.

Podemos dizer que a métrica na qual mensuramos uma variavel tem diferenca
de unidade constante se um aumento de uma unidade no valor de uma variavel
indica a mesma quantidade de mudanca entre todos os valores da variavel. Variaveis
continuas sdo varidveis que possuem diferenga de unidade constante 2. Imagine, por
exemplo, uma variavel com o nome “idade em anos” O aumento de uma unidade
nessa variavel sempre indica um individuo um ano mais velho; isso ¢ verdade quan-
do estamos falando tanto sobre um caso com valor igual a 21 quanto sobre um caso
com valor igual a 55.

5.8.4 TIPOS DE VARIAVEIS E ANALISE ESTATISTICA

Como vimos nas se¢des anteriores, nem sempre variaveis se encaixam perfeitamen-
te em uma das trés categorias. Quando passamos para a analise estatistica, devemos
decidir entre tratar nossa varidvel como uma variavel categdrica ou como uma variavel
continua. Para algumas varidveis, essa ¢ uma escolha bastante simples. Contudo, para
outras, é uma escolha muito dificil. Se tratarmos uma variavel ordinal como se fosse
categorica, estamos agindo como se soubéssemos menos sobre os valores dessa varid-
vel do que realmente sabemos. De outro lado, tratar uma variavel ordinal como se fos-
se uma varidvel continua significa que estamos assumindo que ela possui diferenca de
unidade constante. De qualquer forma, ¢ critico que tenhamos consciéncia das nossas
decisdes. Podemos sempre repetir nossa anélise utilizando um diferente pressuposto e
observar quao robustos sdo nossos achados.

Com tudo isso em mente, apresentamos discussdes separadas do processo de des-
crigdo da variagdo de uma varidvel categdrica e uma variavel continua. Uma variagdo
de uma variével ¢ a distribuigio de valores que a varidvel assume entre os casos para os
quais foi mensurada. E importante que tenhamos um forte conhecimento da variacdo
de cada uma de nossas varidveis antes de traduzir nossa teoria em hipéteses, verificar
se existe covariacdo entre duas varidveis (terceiro obstaculo causal do capitulo 3) e
pensar se pode existir uma terceira varidvel que possa fazer que a covariagdo obser-
vada entre nossa varigvel independente e dependente seja espuria (quarto obstaculo).

*  Algumas vezes podemos chamar esse tipo de varidvel de “varidvel intervalar” Uma distingao adicional
que vocé encontrard para varidveis continuas é se elas tiverem um valor zero substancialmente signifi-
cativo. Usualmente descrevemos varidveis que possuem essa caracteristica como “varidveis-razio” (ou
“propor¢ac”).

__————
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Como acabamos de delinear, estatisticas e graficos descritivos sdo uteis para sumarizar
a variacdo para varidveis individuais. Outro modo pelo qual descrevemos distribui-
coes de varidveis ¢ por meio de medidas de tendéncia central. Medidas de tendéncia
central nos dizem os valores tipicos encontrados no centro da distribui¢do de uma
varidvel.

5.9 DESCREVENDO VARIAVEIS CATEGORICAS

Com varidveis categoricas, podemos entender a frequéncia com que cada um dos
valores da variavel ocorre em nossos dados. O modo mais simplista para fazermos isso
é produzir uma tabela de frequéncia na qual os valores da nossa varidvel sio expostos
em uma coluna e a frequéncia em que eles ocorrem (em niimero absoluto de casos e/
ou em termos percentuais) em outra(s) coluna(s). A Tabela 5.1 mostra um exemplo
desse tipo de tabela para a varidvel “identificacio religiosa” do survey NES conduzido
durante as eleicdes nacionais nos Estados Unidos em 2004.

Tabela 5.1 — Frequéncia para a identificacdo religiosa segundo o NES de 2004.

Protestante 56,14
Catdlico 292 24,39
Judeu 35 2,92
Outro 17 1,42
Nenhum 181 15,12
Total 1197 99,9

A tnica medida de tendéncia central apropriada para dados categéricos é a moda,
definida como o valor que ocorre com maior frequéncia. Na Tabela 5.1, a moda da
distribuicdo é o valor “protestante’, porque existem mais protestantes do que membros
de qualquer outra categoria.

Um modo comum com que pessoas nio habituadas com estatistica apresentam da-
dos de frequéncia é por meio de um grafico de setores, tal qual na Figura 5.4. Graficos
de setores sio um dos modos que temos para visualizar o percentual de casos de uma
determinada categoria. Muitos estatisticos sa0 contrérios ao uso desse tipo de grafico
¢ recomendam fortemente o uso do gréfico de barras. O grifico de barras, como o da
Figura 5.5, ¢ outro modo que temos para ilustrar a frequéncia de varidveis categoricas.
Vale ressaltar, contudo, que a informagao que podemos extrair desses dois tipos de
gréfico é apresentada de maneira clara e precisa nas colunas de frequéncia e percen-
tuais da Tabela 5.1.

_&
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Figura 5.4 = Gréfico de setores da identificagdo religioso, NES 2004.
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Figura 5.5 — Gréfico de barras da identificagdo religiosa, NES 2004.

Outro

‘—_

137




138 Fundamentos da Pesquisa em Ciéncia Politicq

5.10 DESCREVENDO VARIAVEIS CONTINUAS

As estatisticas e os graficos para descrever varidveis continuas sdo consideravel-
mente mais complicados do que os para variaveis categdricas. Isso ocorre porque va-
ridveis continuas sio matematicamente mais complexas do que varidveis categoricas.
Com varidveis contfnuas, queremos saber a tendéncia central e a amplitude ou va-
riagio dos valores ao redor da tendéncia central. Com varidveis continuas, também
queremos estar conscientes dos valores discrepantes™. Valores discrepantes sdo casos
para os quais os valores de uma varidvel sdo extremamente altos ou baixos em compa-
ragio com o resto dos valores da variavel. Quando encontramos um valor discrepante,
queremos ter certeza de que o caso néo ¢ produto de algum tipo de erro.

A maioria dos softwares estatisticos possui um comando que calcula uma bateria
de estatisticas descritivas para varidveis continuas. A Figura 5.6 mostra o produto do
comando summarize do Stata com a opgio detail para a varidvel “percentual de votos
recebidos pelo partido do incumbente nas eleigdes presidenciais americanas” entre
os anos de 1876 e 2006. Nas estatisticas do lado esquerdo (primeiras trés colunas da
esquerda), estio o que chamamos de estatisticas de ordenamento e, no lado direito,
(duas colunas do lado direito) as conhecidas como estatisticas de momento. Embora
ambos os tipos sejam utilizados para descrever a variagio de varidveis continuas, eles
fazem isso de modos ligeiramente diferentes e, portanto, juntos, sio bastante uteis para
fornecer um quadro completo da variagdo de uma tnica varidvel.

. summarize inc_vote, det

inc_vote

Percentiles Smallest

1% 36.148 36.148

5% 40.851 40.851
10% 44.842 44.71 Obs 34
25% 48.516 44.842 Sum of Wgt. 34
50% 51.4575 Mean 51.94718
Largest Std. Dev. 5.956539

15% 54.983 60.006
90% 60.006 61.203 Variance 35.48036
95% 61.791 61.791 Skewness -.3065283
99% 62.226 62.226 Rurtosis 3.100499

Figura 5.6 — Exemplo do produto do comando summarize do Stata com a opgdo detai.

5.10.1 ESTATISTICAS DE ORDENAMENTO

O célculo das estatisticas de ordenamento comega com a ordenagdo dos valores de
uma varidvel continua do menor para o maior, seguida pela identificagdo de conjun-
turas cruciais ao longo do caminho. Uma vez que temos os casos ordenados, o ponto
do meio da nossa contagem de casos é conhecido como caso mediano. Lembre-se

2 NT: No original, outliers.
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que anteriormente, no capitulo, definimos a varidvel na Figura 5.6 como o percentual
de votos populares recebidos pelo candidato do partido que ocupava a presidéncia
durante uma eleicdo presidencial nos Estados Unidos entre os anos de 1876 e 2006,
Para simplificar a exposigao, chamaremos essa varidvel de “voto do incumbente” a
partir deste momento. Para calcular as estatisticas de ordenamento para essa varid-
vel, precisamos primeiro ordenar os casos do menor valor observado para o maior.
Essa ordem ¢ exposta na Tabela 5.2. Com estatisticas de ordenamento, mensuramos
a tendéncia central como o valor mediano da varidvel. O valor mediano ¢ o valor
do caso que estd exatamente no centro dos nossos casos quando os ranqueamos do
menor valor observado ao maior. Quando temos um niimero par de casos, como te-
mos na Tabela 5.2, calculamos a média utilizando os dois valores mais proximos do
centro para obter o valor mediano (em nosso exemplo, calculamos a mediana como
51,233+51,682

2
no ponto de 50% da ordenagio. De modo similar, podemos obter o valor da varidvel em
qualquer outro percentual do ranking no qual temos interesse. Outros pontos do ranking
que frequentemente sdo de interesse sio os de 25% e de 75%, que também sdo conheci-
dos como primeiro e terceiro quartis da distribuicao. A diferenca entre o valor da varidvel
no ponto de 25% (primeiro quartil) e 75% (terceiro quartil) ¢ conhecida por “intervalo
interquartis” ou “IIQ” da varidvel. Em nosso exemplo, o valor no ponto de 25% ¢ 48,516
e o valor no ponto de 75% é 54,983. Isso faz o IIQ = 54,983 — 48,516 = 6,467. Em termos
de estatistica de ordenamento, o valor mediano para uma varidvel é uma medida da sua
tendéncia central, enquanto o IIQ é uma medida de dispersio, ou amplitude, dos valores.

=51,4575). Esse valor também ¢ conhecido como o valor da variavel

Com as estatisticas de ordenamento, também queremos observar os valores maio-
res e menores para identificar valores discrepantes. Lembre-se que definimos valor
discrepante no comego desta secio como “casos para os quais os valores de uma va-
ridvel sdo extremamente altos ou baixos em comparagdo com o resto dos valores da varia-
vel” Se observarmos os maiores valores na Tabela 5.2, podemos ver que nio existem
casos que realmente se adequam a essa descricio. Embora certamente existam alguns
valores que s3o maiores que a mediana e o valor na posigdo de 75%, eles ndo sio “ex-
tremamente” maiores que o restante dos valores. Pelo contrério, parece haver um cres-
cimento progressivo do valor da posigio de 75% até o valor mais elevado. A histéria no
outro extremo dos valores da Tabela 5.2 é um pouco diferente. O valor de 36,148 em
1920 parece se encaixar na nossa defini¢io de um valor discrepante. O valor 40,851 em
1932 também é um caso que fica na fronteira. Sempre que observarmos valores dis-
Crepantes, devemos checar se mensuramos os valores desses casos de modo acurado.
Algumas vezes, verificamos que os valores discrepantes sdo resultado de erros que co-
metemos ao coletar os dados. No nosso exemplo, uma checagem do nosso conjunto de
dados revela que o caso discrepante acontece em 1920, quando o partido do candidato
incumbente recebeu apenas 36,148% dos votos. Uma checagem adicional dos nossos
dados indica que esse ¢, de fato, o valor correto para a variavel em 1920%,

-

* Uma questdo 6bvia & “Por que o valor de 1920 ¢ tio baixo?” Essa foi a primeira eleigdo presidencial
apos o fim da Primeira Guerra Mundial, durante um periodo em que ocorreu muita perturbagdo eco-
nomica e politica. Por sua vez, a eleicio em 1932 ocorreu bem no inicio de uma grande desaceleragio
economica conhecida como a “grande depressio”, ento faz sentido que o partido do presidente em
exercicio tenha recebido uma porcentagem de votos relativamente mais baixa nessa eleigio.
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Tabela 5.2 — Valores da votagio do incumbente ordenados do menor para o maior.

W 0 N O R W NP
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1920
1932
1952
1980
2008
1992
1896
1892
1876
1976
1968
1884
1960
1880
2000
1888
2004
1916
1948
1900
1944
1988
1908
1912
1996
1940
1956
1924
1928
1984
1904
1964
1972
1936

36,148
40,851
44,71
44,842
46,311
46,379
47,76
48,268
48,516
48,951
49,425
49,846
49,913
50,22
50,262
50,414
51,233
51,682
52,319
53,171
53,778
53,832
54,483
54,708
54,737
54,983
57,094
58,263
58,756
59,123
60,006
61,203
61,791
62,226
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Figura 5.7 — Box-plot do percentual de votagfio do partido incumbente para a presidéncia, 1876-2008.

A Figura 5.7 apresenta um gréfico box-plot* das estatisticas de ranking para
nossa varidvel de voto presidencial. Esse grafico mostra a distribuigdo da variavel
ao longo da dimensédo vertical. Se comecarmos pelo centro da caixa na Figura
5.7, temos o valor mediano (ou o ponto de 50%) da nossa variavel representado
como a linha no centro da caixa. Os dois extremos da caixa mostram os valores
do primeiro percentil (posi¢io de 25%) e do terceiro percentil (posi¢do de 75%)
da nossa variavel. As linhas nos extremos do lado externo da caixa representam
os valores mais alto e mais baixo de nossa variavel, excetuando valores discrepan-
tes. Cada programa de estatistica tem suas proprias regras para lidar com valores
discrepantes, portanto é importante saber se nosso box-plot é ou ndo configurado
para exibir os valores discrepantes. Essas configuragdes usualmente sao ajustaveis
no software estatistico. O célculo para definir se um caso é considerado como
um valor discrepante em um box-plot é bastante direto. O célculo come¢a com o
valor do IIQ para a variével. Definimos um caso como um valor discrepante se o
valor dele for superior ao valor do terceiro percentil em uma vez e meia o valor do
IIQ ou menor que o primeiro percentil em uma vez e meia o valor do IIQ. Para a
Figura 5.7, fizemos um grafico que apresenta os valores discrepantes, e podemos
observar um valor na parte inferior do nosso grafico. Como sabemos pela Tabela
5.2, esse € o valor da eleigdo de 1920, em que o candidato do partido do presidente
em exercicio recebeu 36,148% dos votos.

» Box-plot em portugués ¢ também conhecido pela expressio “caixa de bigode”. [N.T]
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5.10.2 ESTATISTICA DE MOMENTO

Estatisticas de momento de uma varidvel sio um conjunto de estatisticas que des-
crevem a tendéncia central para uma varidvel e a distribui¢do dos valores ao redor
dela. A mais familiar dessas estatisticas ¢ conhecida como o valor médio para a varia-
vel. Para uma variavel Y, a média é descrita e calculada por

goZhli
n
em que Y, conhecido como “Y-barra”, indica a média de Y, que é a soma de todos os
valores de Y para todos os casos de Y, Y, dividido pelo nimero total dos casos, n*.
Embora a média ou o valor médio sejam familiares para todos, nem todos estdo fami-
liarizados com duas caracteristicas da média que tornam essa medida particularmente
atrativa. A primeira ¢ conhecida como “propriedade da soma zero™:

i=1

que significa que a soma das diferengas de cada valor Y, Y, e o valor médio de Y, Y,
¢ igual a zero. A segunda caracteristica desejavel do valor médio ¢ conhecida como
“propriedade dos minimos quadrados™:

n

n
Z(Yi -Y) <Z(K —cPVe#Y,
i=1 i=1

que significa que a soma dos quadrados da diferenca entre cada valor Y, Y, e o valor
da média de Y, Y, é menor que a soma dos quadrados da diferenga entre cada valor Y,
Y, e algum valor ¢, para todo (V) ¢'s ndo igual a (#)Y. Por causa dessas duas proprieda-
des, a média também ¢é conhecida como o valor esperado da varidvel. Pense nisso do
seguinte modo: se alguém lhe pedisse um palpite para o valor de um caso individual
oferecendo como informagio apenas o valor médio, baseado nessas duas propriedades
da média, o valor médio seria o melhor palpite.

A préxima estatistica de momento para uma variavel ¢ a varidncia. Representamos
a variancia e a calculamos por:

Yo (YY)
var(Y) = var, = sy ==t

que significa que a varidncia de Y ¢ igual a soma dos quadrados das diferencas de
cada valor Y, Y, e sua média dividida pelo niimero de casos menos um?. Observando

3 Para entender uma formula como essa, ¢ Gtil ler cada um dos termos da férmula e traduzi-los em
palavras, como fizemos aqui.

7 “menos um” nessa equacio é um ajuste feito para considerar o nimero de “graus de liberdade” com
0 qual esse célculo foi feito. Discutiremos o conceito de graus de liberdade no capitulo 7.

A
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essa formula, 0 que aconteceria se néo tivéssemos variagao alguma em Y (Y, = YVi)?
Nesse caso, a variincia seria igual a zero. Quando casos individuais estdo mais e mais
distantes em relacio & média, o resultado desse cdlculo aumenta. A 16gica da varidncia
¢, portanto, que ela transmite a amplitude dos dados ao redor da média. Uma medida
mais intuitiva da varidncia é o desvio-padrao:

sd(Y)=sd, =s, =var(Y) =

Grosseiramente falando, o desvio-padrdo ¢ a média das diferengas entre os valores
de Y(Y)eamédiade Y (Y). A primeira vista, isso pode néo ser aparente. Mas o ponto
importante para entender sobre essa formula € que elevamosao q uadrado cada diferenga
da média e entdo tiramos a raiz quadrada do resultado dos desvios quadrados para evitar
que os valores positivos e negativos dos desvios cancelem uns aos outros®.

A variancia e o desvio-padrdo nos ddo um resumo numérico da distribuigdo dos
casos ao redor do valor médio de uma variavel?®. Também podemos descrever as dis-
tribuicoes visualmente. A ideia de descrever visualmente distribuigdes consiste em
produzir um gréafico com duas dimensdes, no qual o eixo horizontal (eixo x) apresenta
os valores da vari4vel, e a dimensao vertical (eixo y), a frequéncia relativa dos casos.
Um dos modos mais populares para apresentar a distribui¢ao de uma varidvel ¢ o his-
tograma, como o da Figura 5.8.

Um problema com histogramas é que nds (ou o programa de computador que esta-
mos utilizando) devemos escolher quantos blocos sdo expostos no nosso histograma.
Mudar o namero de blocos em um histograma pode mudar nossa impressao da distri-
buicdo da nossa variavel. A Figura 5.9 mostra a mesma varidvel que apresentamos na
Figura 5.8 com dois e, entdo, dez blocos. Embora tenham sido gerados com os mesmos
dados, os graficos da Figura 5.9 sao bastante diferentes um do outro.

Outra op¢io é o grafico kernel de densidade, como o da Figura 5.10, que é baseado
no célculo da densidade dos casos ao longo dos valores.

% Um método alternativo que produziria resultados bastante similares a esse seria calcular o valor médio
Y |Y-Y
mlYi-YlY,

n

do valor absoluto de cada diferenga da média:

» A obliquidade (skewness) ¢ a curtose (kurtosis) de uma varidvel transmitem aspectos adicionais da
distribuicdo de uma varivel. O célculo da obliquidade indica a assimetria da distribui¢éo ao redor
da média. Se os dados sdo simetricamente distribuidos ao redor da média, entdo essa estatistica serd
igual a zero. Se a obliquidade é negativa, isso indica que existem mais valores abaixo da média do
que acima; se a obliquidade ¢ positiva, isso indica que existem mais valores acima da média do que
abaixo. A curtose indica o achatamento da distribui¢ao estatistica. Uma curtose positiva indica uma
distribuicso bastante afunilada ou uma concentragao de valores proximos & média; enquanto valores
negativos da curtose indicam uma distribuicéo achatada ou mais casos distantes do valor médio.
Como discutiremos no capitulo 6, a obliquidade e a curtose sdo medidas que possuem valor zero para
a distribuigdo normal.

w—d
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Figura 5.8 — Histograma do percentual de votagdo do partido incumbente para a presidéndia, 1876-2008.
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Figura 5.9 — Histogramas do percentual de votagto do partido incumbente para @ presidéncia,
1876-2008, destritos com dois e dez blocos.
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Estimativa da densidade kernel
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Figura 5.10 = Grdfico de densidade kerne/ do percentual de votagdo do partido incumbente para a presidéndia, 1876-2008.

5.11 LIMITACOES DAS ESTATISTICAS
DESCRITIVAS E DOS GRAFICOS

As ferramentas que apresentamos nas uiltimas trés secdes deste capitulo sdo uteis
para propiciar uma primeira visdo dos dados para uma variavel. Observar os dados
com essas ferramentas ajudard vocé a conhecer methor seus dados e cometer poucos
erros no longo prazo. E importante, contudo, notar que ndo podemos testar teorias
causais com uma tinica varidvel. Afinal, como temos notado, uma teoria é uma tenta-
tiva de afirmacio sobre uma possivel relagdo causal entre duas varidveis. Néo é porque
discutimos como descrever uma tnica varidvel que comegamos a discutir como fazer
testes apropriados de teorias causais.

5.12 CONCLUSOES

O modo como mensuramos nossos conceitos importa. Como foi possivel observar
nos exemplos precedentes, diferentes estratégias de mensuracio podem produzir (e,
algumas vezes, de fato produzem) diferentes conclusdes sobre relagdes causais.

Um dos pontos que deve ser guardado deste capitulo é que a mensuragio ndo pode
ocorrer em um vacuo tedrico. O propésito tedrico do empreendimento académico deve
informar o processo de como mensuramos 0 que Mensuramos. Por exemplo, lembre-
_se da nossa discussio anterior sobre os varios modos de medir pobreza. O modo
como mensuramos esse conceito depende de qual é 0 n0ss0 objetivo. Em um processo
de mensuracio da pobreza, se nosso objetivo tedrico ¢ avaliar a efetividade de diferen-

e —————————————
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tes politicas de combate a pobreza, teriamos uma forma de mensuracéo diferente do
que estudiosos cujo objetivo tedrico é estudar como ser pobre influencia as atitudes
politicas de uma pessoa. No primeiro caso, darfamos énfase em uma medida de po-
breza pré-transferéncias, enquanto, no altimo caso, uma medida pos-transferéncias
seria mais apropriada.

Outros pontos importantes que discutimos ao longo do capitulo ressaltam a neces-
sidade de se ter clareza conceitual, confiabilidade e validade das medidas. Verificamos
que alguns conceitos, como democracia e tolerancia politica, necessitam ser cuida-
dosamente mensurados para que tenhamos maior conflanga em nossos resultados e
afirmacoes. Adicionalmente, apresentamos como estatisticas descritivas podem ser
utilizadas para conhecermos as varidveis que utilizamos em nossas pesquisas.

CONCEITOS INTRODUZIDOS NESTE CAPIiTULO

. Confiabilidade - a extensdo na qual a aplicagio das mesmas regras de mensura-
¢ para 0 mesmo caso ou observagdo produzird resultados idénticos.

. Curtose — uma medida estatistica que indica o achatamento da distribuigdo es-
tatistica para uma unica variavel.

« Desvio-padrio - uma medida estatistica da dispersao de uma variavel ao redor
da sua média.

« Diferenca de unidade constante — uma varidvel tem diferencas de unidade igual se
o aumento de uma unidade no valor dessa variével significa sempre a mesma coisa.

. Dispersio — a extensdo ou alcance de valores de uma variavel.

. Estatisticas de momento — um grupo de estatisticas utilizado para descrever a
variagio de uma varidvel continua com base em calculos numeéricos.

. Estatisticas de ordenamento - um grupo de estatisticas utilizado para descrever
a variacio de uma varidvel continua com base na ordenacio das observagdes do
menor para o0 maior valor.

«  Grafico kernel de densidade — uma descrigio visual da distribuigio de uma tnica
varidvel baseada no cdlculo da densidade dos casos ao longo da variagéo dos valores.

. Histograma — uma descrigdo visual da distribuigio de uma unica variével que
é representada por gréfico de duas dimensdes em que a dimensio horizontal
(eixo x) exibe os valores da varidvel, e a dimensao vertical (eixo y), a frequéncia
relativa dos casos.

. Métrica de mensuracio — tipo de valor que uma varidvel assume.
« Moda - o valor mais frequente de uma varidvel.

« Obliquidade ~ uma medida estatistica que indica a simetria da distribui¢do ao
redor da média.

_— e
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Propriedade dos minimos quadrados — uma propriedade do valor médio de
uma Unica varidvel Y, na qual a soma dos quadrados da diferenca entre cada
valor Y, Y, e o valor médio de Y, Y, é menor que a soma dos quadrados das dife-
rencas entre cada valor Y, Y, e algum valor ¢, para todo (V) s ndo igual a (#)Y.

Propriedade da soma zero — uma propriedade do valor médio de varidvel Y, que
significa que a soma das diferengas entre cada valor Y, Y, e o valor da média de
Y,Y, éigual a zero.

Tendéncia central - valores tipicos para uma variavel no centro de sua distribuico.

Validade - o grau com o qual uma medida representa acuradamente o conceito
que supostamente mede.

Validade de constructo - o grau no qual a medida ¢é relacionada a outra medida
com a qual a teoria afirma que ela é relacionada.

Validade de contetdo - o grau no qual uma medida contém todos os elementos
criticos que, como grupo, definem o conceito que queremos medir.

Validade de face — se uma medida parece (ou ndo), em sua face, estar mensuran-
do o que se propde a mensurar.

Valor discrepante — um caso para o qual o valor da variavel é extremamente alto
ou baixo em relagéo ao resto dos valores da variavel.

Valor esperado - um sinénimo para média.

Valor mediano - o valor do caso que estd exatamente no centro da distribuigdo
dos nossos casos quando ordenamos os valores de uma unica varidvel do seu
menor para o maior valor observado.

Valor médio - média aritmética de uma variavel que é igual a soma de todos os
valores Y para todos os casos individuais de Y, Y, dividida pelo niimero total
de casos.

Variagdo - a distribuigdo que os valores de uma variavel assumem ao longo dos
casos para os quais ela foi mensurada.

Variancia - uma medida estatistica de dispersdo de uma varidvel ao redor de
sua média.

Variaveis categdricas — variaveis para as quais os casos possuem valores que sdo
diferentes ou iguais aos valores para os outros casos, mas para as quais nio é
possivel fazer uma ordenagdo universal que distinga os valores.

Variavel continua - uma variavel cuja métrica tem diferenga de unidade cons-
tante, em que o aumento de uma unidade em um valor de uma variével indica a
mesma quantidade de mudanca em todo o espectro de valores da variavel.

Varidvel ordinal - uma varidvel para a qual podemos fazer um ordenamento uni-
versal para seus valores, mas cuja métrica ndo possui diferengas de unidades iguais.

—_-————
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o Viés de mensuracdo - a sobrenotificagdo ou subnotificagdo sistematica dos va-
lores para uma varidvel.

EXERCICIOS

1. Suponha que um pesquisador desejasse mensurar os esforcos do governo fede-
ral para tornar a educagdo dos cidadaos uma prioridade. O pesquisador propos
calcular o orcamento do governo para a educagdo como percentual do PIB total
¢ utilizar essa medida para verificar o comprometimento do governo coma edu-
cacio. Em termos de validade, quais sao os pontos fortes e fracos dessa medida?

2. Suponha que um pesquisador desejasse mensurar a cobertura na midia na cam-
panha de um candidato a um cargo politico e, portanto, criasse um conjunto de
regras para codificar palavras que apareceram em artigos de jornais como “a fa-

» « 2l . .
vor” ou “contra” o candidato. Em vez de contratar estudantes para implementar
as regras de codificagdo, o pesquisador utilizou um computador para codificar
o texto, por meio da contagem da frequéncia de certas palavras em uma série
de artigos. Uma estratégia de mensuragao como essa seria confidvel? Por qué?

3. Para cada um dos seguintes conceitos, identifique se eles sofreriam de provaveis
problemas de viés de mensuracio, invalidade, ndo confiabilidade ou nenhum
dos mencionados. Explique suas respostas.

a) A mensuragio do conceito de aprovagdo do presidente a partir do uso de re-
sultados das respostas de entrevistados em um survey sobre se eles aprovam
ou desaprovam o desempenho do presidente.

b) A mensuragdo do conceito de corrupgao politica como o percentual de po-
liticos em um pais em um determinado ano que foram condenados por pra-
ticas corruptas.

¢) A mensuracio do conceito de democracia em cada pais do mundo a partir
da leitura da constituicdo, observando se nela hd a afirmagéo de que o pais é
“democrético”.

Tabela 5.3 = Renda média dos cinquenta estados americanos, 2004-2005.

Alabama 37,502 Montana 36,202
Alaska 56,398 Nebraska 46,587
Arizona 45,279 Nevada 48,496
Arkansas 36,406 New Hampshire 57,85
California 51,312 New Jersey 60,246
Colorado 51,518 New Mexico 39,916
Connecticut 56,889 New York 46,659

,%—
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Delaware 50,445 North Carolina 41,82
Florida 42,44 North Dakota 41,362
Georgia 44,14 Ohio 44,349
Hawaii 58,854 Oklahoma 39,292

Idaho 45,009 Oregon 43,262
Illinois 48,008 Pennsylvania 45,941
Indiana 43,091 Rhode Island 49,511

lowa 45,671 South Carolina 40,107
Kansas 42,233 South Dakota 42,816

Kentucky 36,75 Tennessee 39,376

Louisiana 37,442 Texas 42,102
Maine 43,317 Utah 53,693

Maryland 59,762 Vermont 49,808

Massachusetts 54,888 Virginia 52,383

Michigan 44,801 Washington 51,119

Minesota 56,098 West Virginia 35,467

Mississippi 34,396 Wisconsin 45,956
Missouri 43,266 Wyoming 45,817

Fonle: <hnp://www.tensus.gov/hhes/www/intome/intomeOS/stutemhiZ.html>. Acesso em: 11 jan. 2007,

4. Faca o download de um livro de cédigos de um banco de dados de ciéncia poli-
tica pelo qual vocé tenha interesse.

a) Descreva o banco de dados e o propdsito para o qual ele foi montado.
b) Quais sdo as dimensdes fisica e temporal do banco de dados?

Leia os detalhes sobre como uma das varidveis que interessaram a vocé foi
codificada e responda as seguintes perguntas:

c) Esse parece um método confidvel de operacionaliza¢do dessa varidvel? Como
a confiabilidade dessa operacionalizagdo pode ser melhorada?

d) Avalie os vérios elementos de validade para essa variavel. Como a validade
dessa operacionalizagdo pode ser melhorada?

5. Se vocé ainda nio fez o exercicio 5 do capitulo 3, faga-o agora. Para a teoria que
vocé desenvolveu, avalie o processo de mensuragao das varidveis independente
e dependente. Escreva sobre a confiabilidade e os vérios aspectos da validade
para cada uma das medidas. Vocé pode pensar em um melhor modo para ope-
racionalizar essas varidveis para o teste de sua teoria?

6. Coletando e descrevendo uma varidvel categorica. Encontre dados para uma va-
rivel categérica pela qual vocé tenha interesse. Prepare um arquivo com o0s

. |




150

Fundamentos da Pesquisa em Ciéncia Politica

dados de modo que possa ser lido por um programa de estatistica. Produza uma
tabela de frequéncia e descreva o que vocé observa.

Coletando e descrevendo uma varidvel continua. Encontre dados para uma varid-
vel continua pela qual vocé tenha interesse. Prepare um arquivo com os dados
de modo que possa ser lido em um software estatistico. Produza uma tabela
com estatisticas descritivas e um histograma ou um gréfico kernel de densidade.
Descreva o que vocé encontrou apos realizar esse procedimento.

Na Tabela 5.1, por que seria problemdtico calcular o valor médio da variavel
“identificacdo religiosa”?

Da formulagdo matemdtica & afirmagdo textual. Escreva uma sentenca que sin-
tetize o que cada uma das seguintes equagoes quer dizer:

a) Y=3VX =2;

b) Y =Z0, ¥,=n¥

otal

10. Calculando médias e desvios-padrio. A Tabela 5.3 contém a mediana da renda

para cada um dos cinquenta estados americanos para 0s anos de 2004 e 2005.
Qual é a média dessa distribuigdo e qual é o seu desvio-padrao? Escreva todos
os célculos.




