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e Observar um conjunto de exemplos:
treinamento de dados

1. paradigma

* Inferir algo sobre o processo que gerou

basico | osdados

¢ Usar ainferéncia para fazer predicdes
7 sobre dados que nao foram avaliados:
teste de dados




2 Quem? Representacao

* Engenharia de atributos

Dados Engenharia
brutos de
atributos

* Preferéncia por niumeros

Vetor de
atributos



* Atributos categdricos: ex. nomes de rua’

2 Representacao

{’Luciano Gualberto’, ‘Lineu Prestes’, ‘Matao’}

converter a nUmeros 1,2,3

( Raw Data | | Feature |

"\‘
String Features can be
- . slru.l _name feature =
d with one-hot encoding 0.1.0, ... 0]
Feature : >
E | V: number of unique
ngmee"ng | vocab items (streets)

street_name: "Shorebird Way"

/|

L

One-hot encodi
and 0 for all others

n
Thishasa 1 for" S?loreblrd Way" ]




2 Representacao — boas praticas

e Evitar valores raramente usados
* Preferir significados claros e 6bvios

* Nao misturar valores “magicos” com valores reais — dificil
interpretacao



2. Representacao

Escalonamento (scaling): converter nimeros de sua faixa natural a faixas padroes, 0 a
1,-1a+1

Tratar outliers extremos.
Binning: empacotamento - faixas
Scrubbing: depuracao

Representagao esparsa: se muitos zeros, so guardar os valores diferentes de zero.



3. Como? Treinamento

 Primeiro:

« um padrdo é apresentado a camada de entrada da rede. A atividade

resultante flui através da rede, camada por camada, até que a resposta
seja produzida pela camada de saida.

« No segundo passo:

« A saida obtida é comparada a saida desejada para esse padrao particular.
Se esta nao estiver correta, o erro e calculado.

« O erro é propagado a _partir da camada de saida até a camada de entrada,

e 0s pesos das conexodes das unidades das camadas internas vao sendo
modificados conforme o erro é retropropagado.



3. Treinamento e teste — dividindo os dados

e Dados para treinamento
e Dados para teste

E Dataset 3




3. Treinamento e teste — dividindo os dados

* Dados para treinamento:
grande o suficiente para ter significado estatistico

e Dados para teste
Nao incluir nos dados para treinamento



3. Melhorando a

pa rt|gé O e Conjunto de dados para validagao

AL Tanng  Test
| |

|
Single Dataset

o [ - I

|
Single Dataset



Conclusao

* Engenharia de atributos

* Particdes do conjunto de dados
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