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#Big_n

#Y=f(X1,X2): Ajuste Linear -Solução Paralelizada

require(partools)

cls <- makeCluster(2)

setclsinfo(cls)

#Gerar dados (n>>p) para ajustar Modelo Linear

n <- 10000

p <- 2

set.seed = 1099

tmp <- matrix(rnorm((p+1)*n),nrow=n)

u <- tmp[,1:p] # gerar valores "X" 

# adicionar coluna de valores "Y"

u <- cbind(u,u %*% rep(1,p) + tmp[,p+1])

colnames(u) = c("X1","X2","Y")

#head(u)

# ajustar lm via solução paralelizada (N. Matloff, 2015)

# SA: Software Alchemy

distribsplit(cls,"u") 

fit <-calm(cls,"u[,3] ~ u[,1]+u[,2]")

fit$tht  #média do estimador (coeficientes de regressão)

# check: resultados devem ser aproximadamente os mesmos

lm(u[,3] ~ u[,1]+u[,2])

#Análise de CP - Solução paralelizada

require(partools)

cls <- makeCluster(2)

setclsinfo(cls)

#Gerar dados multivariados

library(clusterGeneration)

n = 10000

p = 8

n/p

[1] 1250

media_pop = c(rdunif(p, 10))

cov_pop = round(genPositiveDefMat(dim=p)$Sigma,2)

dados = mvrnorm(n,media_pop,cov_pop)

biplot(prcomp(dados,scale=TRUE))

#rodar análise de CP via solução paralelizada (N. Matloff, 2015)

#SA: Sottware Alchemy

distribsplit(cls,"dados") 

caprcomp(cls,'dados,scale=TRUE',8)$sdev

[1] 1.4707854 1.0525281 1.0046278 0.9884619 0.9051253 0.8954517 0.8450872

[8] 0.6382045

prcomp(dados,scale=TRUE)$sdev

[1] 1.4707662 1.0516048 1.0024852 0.9883842 0.9063294 0.8971400 0.8458021

[8] 0.6382948

#Big_n: Visualização de Dados

data(prgeng)

dim(prgeng)

head(prgeng)

?prgeng

#This data set is adapted from the 2000 Census (5% sample, person records)

pe <- prgeng[,c(1,3,5,7:9)]  # extrair vars de interesse

dim(pe)

head(pe)
library(cdparcoord)
ggparcoord(pe, title="Gráfico de Coordenadas Paralelas")

summary(pe)

pe25 <- pe[pe$wageinc < 250000,]  # deletar valores extremos

summary(pe25)

dim(pe25)

head(pe25)

ggparcoord(pe25,title="Coordenadas Paralelas - Sem Valores Extremos")

pe25out <-pe[pe$wageinc >= 250000,] #valores extremos

summary(pe25out)

dim(pe25out)

head(pe25out)

ggparcoord(pe25out,title="Coordenadas Paralelas - Perfis Outliers")

#Gráfico de perfil para uma amostra 

library(lattice) 

spe25 <- pe25[sample(nrow(pe25), 100),c(1:6)] 

parallelplot(~spe25, data = pe25, horizontal.axis = FALSE, auto.key = TRUE,

   main="Coordenadas Paralelas - Amostra de Perfis (n=100)")

#Gráfico dos perfis mais frequentes

#Discretizar as variáveis

pe25disc <- discretize(pe25)  # age, wageinc e wkswrkd discretizada

head(pe25disc)

dim(pe25disc)

ggparcoord(pe25disc,title="Coordenadas Paralelas - Perfis Discretizados")

#Gráfico TFPC 

discparcoord(pe25disc[ ,c(1:6)],k=500)

#Dados Iris

iris2 <- iris

iris2$alphaLevel <- c("setosa" = 0.2, "versicolor" = 0.3, "virginica" = 0.4)[iris2$Species]

ggparcoord(data = iris2, columns = 1:4, groupColumn = 5, order = "anyClass",

  showPoints = TRUE, title = "Coordenadas Paralelas - Iris",

  alphaLines = "alphaLevel")
