Aprendizado de Maquina
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i Tépicos do curso

Aprendizado de Maquina

= Algoritmos de inducao de arvores de
decisao

= Algoritmos probabilisticos

= Redes neurais

= SVM e Deep Learning

= Agrupamento de dados
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i Objetivo

= Apresentar os aspectos fundamentais e
principais algoritmos de aprendizado de
maqguina, que investiga técnicas para
desenvolver algoritmos capazes de
aprender, ou melhorar seu
desempenho, utilizando exemplos de
situagoes previamente observadas.
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i Apresentacdo e expectativas

= Qual minha formacao
= O que espero do curso?

= No que ele vai ajudar minha dissertacao
/ tese?
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Ementa

= Aspectos basicos de Aprendizado de Maquina
= Tarefas de aprendizado

= Viés indutivo

= Aprendizado descritivo

= Aprendizado preditivo

= Algoritmos de Aprendizado de Maquina

= Algoritmos que seguem diferentes paradigmas, incluindo algoritmos
baseados em procura (algoritmos de inducao de arvores de decisao e
de conjuntos de regras, redes neurais artificiais (perceptron e
multilayer perceptron) e modelos probabilisticos (regressao logistica e
naive Bayes)

= Medidas de avaliacao; Aplicagoes de Aprendizado de Maquina.
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i Exercicios

= Por em pratica o que for visto durante o
CUrso
= Preparacao de dados
= Implementacao
= Realizacao de experimentos
= Analise de resultados
= Bem escrito
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i Projeto

= Utilizar algoritmos de AM vistos em aula
para resolver problema real
= Ligado a dissertacao ou tese
= Dados publicos

= Artigo cientifico formato LNCS
= 8 a 10 paginas, coluna simples
= Mestrado: portugués
= Doutorado: inglés

© André de Carvalho - ICMC/USP 7



i Avaliacdo (PCCMC)

s NF = (5*N,, + 4*NPJ- + 1*Ny) / 10
= Onde:

= Np,: nota da prova

= Np;: nota do projeto

= N;: nota dos relatorios

= Se algumas das notas < 5

« MF = menor valor entre as notas
= Nao havera prova substitutiva nem
recuperacao
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i Avaliacdo (MECAI)

s NF = (5*N,, + 5*NPJ-)/ 10
= Onde:
= Np,: nota da prova
= Np;: nota do projeto
= Se algumas das notas < 5
= MF = menor valor entre as notas

= Nao havera prova substitutiva nem
recuperacao
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i Praticas

= Grupos de até 5 pessoas

= Grupos com pelo menos um aluno de
mestrado académico/doutorado
= Usar R ou Python
= Aula pratica
= Grupos apenas com alunos do MECAI
= Utilizar ferramentas para mineracao de dados
« R, Python, WEKA, KNIME ou Rapid Miner

= Cada grupo deve ter um coordenador
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Praticas (PCCMC)

= Aplicar conceitos vistos em conjunto de dados
do Kaggle
= https://www.kaggle.com/
= Problema de classificacao
= Praticas das 10:00 as 12:00
= Relatorios semanais
= Até duas paginas (pdf)
= Falar o que foi feito T
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i Projeto - Kaggle
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i Projeto

= Competicao selecionada

= Direcao segura
= https://www.kaggle.com/c/porto-seguro-safe-
driver-prediction/

IFeatured Prediction@ompetition

Porto Seguro’s Saf@Driver Prediction : 'y $25,000

Prize Money

Predict if a driver will file an insurance claim pext year.

% Porto Seguro - 5,169 teams - a year ago

Overview at Kernels Discussion Leaderboard Rules Team My Submissions

Data Description
In this competition, you will predict the probability that an auto insurance policy holder files a claim.

In the train and test data, features that belong to similar groupings are tagged as such in the feature names (e.g., ind, reg, car,
calc ). In addition, feature names include the postfix bin to indicate binary features and cat to indicate categorical features.
Features without these designations are either continuous or ordinal. Values of -1 indicate that the feature was missing from the
observation. The target columns signifies whether or not a claim was filed for that policy holder.
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Calendario

= 17/05
= 24/05
= 31/05
= 07/06
= 14/06
= 21/06
= 28/06

Aula
Aula
Aula
Aula
Viagem
Aula

Entrega de trabalho e Prova

Eventuais alteragdes serao comunicadas no site
do curso
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i Conteldos das aulas

x Aula 1

= Apresentacao
= Aprendizado de maquina
= Algoritmos de aprendizado de maquina

= Aula 2

= Algoritmos de indugao de arvores de decisao
= Algoritmos probabilisticos
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i Conteldos das aulas

= Aula 3

= Redes neurais
= SVMs
= Deep learning

= Aula 4

= Agrupamento de dados
= Ensembles

= Aula 5: prova
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