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CAPITULO 1
O ESTUDO CIENTIFICO DA POLITICA

RESUMO:

A maior parte dos estudantes de ciéncia politica estd interessada na substincia da
politica, e néio na sua metodologia. Iniciamos com a discussio dos objetivos deste livro
¢ por que a abordagem cientifica da politica é mais interessante e desejavel do que a
abordagem que utiliza apenas fatos politicos. Neste capitulo, apresentamos uma visdo
geral do que significa estudar politica cientificamente. Comegamos com wmna introdu-
¢do de como nos movemos de teorias causais para o conhecimento cientifico e como
uma parte importante desse processo é pensar o mundo em termos de modelos nos
quais conceitos de interesse se tornam variaveis que sio causalmente ligadas por teo-
rias. Entdo introduzimos os objetivos e os padrdes da pesquisa em ciéncia politica gue
serdo as regras guie teremos em mente no transcorrer dos capitulos. O capitulo termina
com uma breve visdo geral da estrutura do livro.

A diivida é 0 comego, nio o final, da sabedoria - provérbio chinés.

1.1 CIENCIA POLITICA?

“Qual partido vocé apoia?”, “Quando vocé vai se candidatar?” Essas sdo questdes
que estudantes frequentemente escutam apés anunciar que estdo matriculados em
cursos de ciéncia politica. Embora muitos cientistas politicos se identifiquem avida-
mente com partidos e alguns concorram a cargos eleitorais ou deem conselhos a po-
liticos eleitos, na maior parte do tempo esse néo ¢ o foco da ciéncia politica moderna.
Ciéncia politica é o estudo cientifico do fendmeno politico. Talvez, como vocé, uma
grande quantidade de cientistas politicos tenha sido atraido pela disciplina durante a
graduagdo gragas a um interesse por uma questio especifica ou um candidato. Embo-
ra, frequentemente, entremos na ciéncia politica em razio das nossas paixdes politicas,
as pesquisas mais respeitadas em ciéncia politica sdo conduzidas de maneira que é
impossivel saber as visdes politicas pessoais do autor.

Muitas pessoas que se matriculam em um curso de pesquisa em ciéncia politica se
surpreendem ao descobrir o quanto de ciéncia e, em particular, de matematica estao
envolvidas. Gostarfamos de encorajar os estudantes que estio nessa posicio a per-
manecerem conosco — Mesmo se a sua resposta a esse encorajamento for “mas estou
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matriculado nesta matéria apenas porque ela é um requisito para me graduar e nunca
mais vou utilizar nenhuma dessas coisas” Mesmo se vocé nunca for utilizar um mo-
delo de regressdo ap6s se graduar, aprender e ter contato com esses contetidos pode
ajudar vocé de diferentes e importantes modos. Assim, escrevemos este livro tendo em
mente os trés objetivos seguintes:

o Para ajudar vocé a consumir pesquisas em ciéncia politica em suas outras maté-
rias. Um dos sinais de que um campo de pesquisa esté4 se tornando cientifico é
o desenvolvimento de uma linguagem técnica comum ao campo. Objetivamos
tornar a linguagem técnica da ciéncia politica acessivel a vocé.

* Para ajudar vocé a se tornar um melhor consumidor de informagdo. Em ciéncia
politica, assim como em muitas outras dreas cientificas e no senso comum, afir-
magdes que fazem relagdes causais sio comuns. Esperamos que vocé seja capaz
de avaliar criticamente tais afirmacdes.

« Parainiciar vocé no caminho de se tornar um produtor de pesquisa cientifica. Este
¢ obviamente o mais ambicioso de nossos objetivos. Em nossas experiéncias de
ensino, percebemos que, uma vez que estudantes céticos se tornam confortaveis
com as ferramentas bésicas da ciéncia politica, o ceticismo se transforma em
curiosidade e entusiasmo.

Para perceber o valor dessa abordagem, considere um jeito alternativo de aprender
sobre politica. Um no qual cursos de ciéncia politica focariam “apenas os fatos” politi-
cos. Nesse jeito alternativo, um curso, por exemplo, oferecido em 1995 sobre a Unido
Europeia (UE) teria ensinado aos estudantes que a UE era formada por quinze nacoes
que a governavam por meio de um arcabougo institucional especifico, que possuia um
conjunto particular de regras. Um problema ¢bvio dessa alternativa de cursos em que
0 Unico material ¢ a listagem de fatos é que eles provavelmente seriam muito chatos.
Contudo, um problema ainda maior é que o mundo politico estd em constante mudanca.
Em 2011, a UE era composta por 27 nagdes e possufa algumas novas instituigdes de go-
verno e regras diferentes das de 1995. Estudantes que assistiram a cursos sobre a UE em
1995, restritos aos fatos, podem se sentir perdidos ao tentar entender a UE em 2011. Em
contraste, uma abordagem tedrica da politica nos ajudaria a entender melhor por que as
mudangas aconteceram e seus provéaveis impactos na politica da UE.

Neste capitulo, nés apresentamos uma visdo geral do que significa estudar a politica
cientificamente. Iniciamos essa discussdo com uma introdugdo sobre como passar da
teoria causal para o conhecimento cientifico. Uma parte fundamental desse processo
¢ pensar 0 mundo em termos de modelos, nos quais conceitos de interesse se tornam
varidveis' que sdo causalmente ligadas pela teoria. Posteriormente, introduzimos os ob-

' Quando um novo termo importante for introduzido, este termo aparecerd em negrito. Apresenta-
remos, no final de cada capitulo, pequenas definigdes de cada um dos termos em negrito que foram
introduzidos ao longo do capitulo. Nés discutimos o termo “varidvel” neste e em outros capitulos. Por
agora, uma boa definigdo é que uma varidvel ¢ uma grandeza definida que pode assumir dois ou mais
valores. Um exemplo de varidvel é o comparecimento eleitoral; pesquisadores usualmente mensuram
0 comparecimento como o percentual de pessoas aptas a votar em uma regido geogréfica definida que
efetivamente votou em uma elei¢do em particular.
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jetivos e padrdes da pesquisa em ciéncia politica que teremos como regras no transcoryer
desta obra. Concluimos o capitulo com uma breve visao geral da estrutura deste livro.

1.2 ABORDANDO CIENTIFICAMENTE A POLITICA:
A BUSCA POR EXPLICACOES CAUSAIS

Eu jd disse, eu ndo sei se isso é viciante. Eu nio sou médico, Eu ndo sou cientista.

Bob Dole, em uma conversa com Katie Couric sobre o tabaco
durante a campanha presidencial americana de 1996.

A pergunta sobre “como ¢ que sabemos o que sabemos” €, no seu cerne, uma
questio filosofica. Cientistas sio separados/aglomerados em diferentes disciplinas,
que desenvolvem padrdes para a avaliaciio de evidéncias. Uma parte central de ser
am cientista e fazer uso da abordagem cientifica para estudar um fenémeno que
interessa a vocé é sempre estar disposto a considerar novas evidéncias ¢, com base
nessa nova evidéncia, mudar o que vocé pensava que sabia ser verdade, Essa dispo-
sicdo para sempre considerar novas evidéncias ¢ contrabalanceada por uma aborda-
gem rigorosa de avaliagio de uma nova evidéncia que permeia a abordagem cientifica.
Isso &, certamente, verdade para o modo como cientistas politicos abordam a politica.

Entao o que fazem os cientistas politicos e o que faz deles cientistas? Uma resposta
simples para essa questdo é que, como outros cientistas, cientistas politicos desenvol-
vem e testam teorias. Uma teoria é uma tentativa de conjeturar sobre as causas de um
fendmeno de interesse. O desenvolvimento de teorias causais sobre o mundo politico
requer pensar em fendmenos familiares de modo novo. Assim, a construgio de uma
teoria é em parte arte e em parte ciéncia. N6s discutimos esse topico com mais deta-
lhes no capitulo 2, “A arte da construgdo de teorias”

Teoria causal

U

Hipotese

-

Teste empirice

-

Avaliago da hipdtese

-

Avaliagio da teoria causal

-

Conhecimento
cientifico

Figura 1.1 - 0 cominho pora o conhecimento dientifico.
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Uma vez que a teoria tenha sido desenvolvida, como todos os cientistas, nos nos
voltamos para o teste de nossa teoria. O primeiro passo para testar uma determinada
teoria é recoloca-la/reapresentd-la como uma ou mais hipdteses testdveis. Uma hi-
pétese ¢ uma afirmagio baseada em uma teoria sobre a relagio que esperamos ob-
servar. Para toda hipétese existe uma hipétese nula correspondente. Uma hipétese
nula também é uma afirmagio baseada em uma teoria, mas ela trata sobre o que nds
deverfamos observar se nio existisse a relacdo entre uma varidavel independente e a
varidvel dependente. O teste de hipétese é um processo em que cientistas avaliam
sistematicamente as evidéncias coletadas para julgar se as evidéncias sdo favoraveis a
sua hipétese ou a hipdtese nula. O processo de estabelecimento do teste de hipotese
envolve tanto o raciocinio légico como um desenho criativo. No capitulo 3, “Avalian-
do relacdes causais”, focamos a parte do processo que envolve o raciocinio légico. No
capitulo 4, “Desenho de pesquisa’, focamos a parte de desenho do processo. Se uma
hip6tese sobrevive a um teste rigoroso, cientistas passam a confiar nela, em vez de
confiar na hipétese nula, e, assim, eles também ganham confian¢a na teoria a partir da
qual formularam suas hipdteses.

A Figura 1.1 apresenta um esquema estilizado de como passamos das teorias para
as hipoteses e das hipéteses para o conhecimento cientifico®. No topo da figura, come-
¢amos com uma teoria causal para explicar nosso fendmeno de interesse. Entdo deri-
vamos uma ou mais hipéteses sobre o que nossa teoria nos leva a esperar quando men-
suramos nosso conceito de interesse (como previamente discutido, que chamamos de
varidveis) no mundo real. No terceiro passo, conduzimos testes empiricos das nossas
hipéteses®’. Em seguida, pelos resultados do nosso teste de hipdtese, avaliamos nossa
teoria causal. A luz da avaliagdo da teoria, entéo, pensamos como e se devemos revisar
o que consideramos ser o conhecimento cientifico sobre o fenomeno de interesse.

Uma parte-chave do processo cientifico é o ceticismo. Ao ouvir uma nova teoria,
outros cientistas desafiardo a teoria e formulardo mais testes. Embora esse processo
possa se tornar um tanto combativo, ele ¢ um componente necessario para o desenvol-
vimento do conhecimento cientifico. De fato, um componente fundamental desse co-
nhecimento ¢ que, mesmo que confiemos em uma determinada teoria, nos mantemos
abertos a possibilidade de que ainda exista um teste que possa nos fornecer evidéncias
que nos fagam perder a confianga nela.

E importante sublinhar a natureza do teste que os cientistas executam. Um jeito
de explicar isso é dizendo que cientistas ndo abordam evidéncias do mesmo modo
que advogados. Advogados trabalham para um cliente em particular, advogam por
um ponto de vista em particular (pela “culpa” ou “inocéncia”) e, entdo, acumulam
evidéncias com o propdsito de provar seu caso para um juiz. O objetivo de provar
um resultado desejado determina o modo como eles lidam com as evidéncias. Quan-
do confrontados com uma evidéncia que é conflitante com o caso, advogados tentam

2 Na prética, o desenvolvimento do conhecimento cientifico é frequentemente muito mais bagungado do
que esse diagrama sugere. Nos mostramos mais da complexidade desse processo nos préximos capitulos.
3 Por “empirico” nos queremos dizer “baseado em observagoes do mundo real”
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ignord-la ou desacredita-la. Quando confrontados com uma evidéncia que da suporte
a0 caso, advogados tentam enfatizar sua aplicabilidade e qualidade. As abordagens
cientifica e legal das evidéncias estdo distantes de muitos modos. A confianca cientifica
emn wma teoria somente € alcangada quando hipoteses derivadas de uma determinada
teoria superam duros testes. No comego de um processo, advogados desenvolvem uma
estratégia que prova seus casos. Uma teoria clentifica nunca ¢ provada, porque cientis-
tas estdo sempre dispostos a considerar novas evidéncias.

O procedimento de testar uma hipotese reflete quio duros os cientistas sio com
suas proprias teorias. Quando avaliam sistematicamente as evidéncias coletadas para
julgar se elas favorecem a hipétese ou a hipotese nula correspondente, eles sempre
tendem a ser favoraveis a hipdtese nula. Técnicas estatisticas permitem aos cientistas
fazerem afirmagdes probabilisticas sobre as evidéncias que coletaram. Vocé poderia
pensar que, se as evidéncias sio 50% favoraveis & hipdtese e 50% contrdrias, os cientis-
tas tendem a favorecer a hipdtese (derivada de sua teoria) em detrimento da hipotese
nula. Na pratica, no entanto, néo é isso o que acontece. Mesmo quando a hipétese tem
wma vantagem de 80-20 sobre a hipétese nula, a maioria dos cientistas ainda se man-
tém favordvel a hipétese nula. Por qué? Porque cientistas estio muito preocupados
com a possibilidade de rejeitar erroneamente a hipétese nula e, portanto, fazer afirma-
¢bes que outros possam mostrar que estao erradas.

Uma vez que uma teoria tenha se estabilizado como parte do conhecimento cienti-
fico em um campo de estudos, pesquisadores podem prosseguir a partir da fundacio
que essa teoria propicia. Thomas Kuhn escreveu sobre esse processo em seu famoso
livro A estrutura da revolugdo cientifica. De acordo com Kuhn, os campos cientificos
passam por ciclos de acumulagiio do conhecimento baseados em um conjunto de pres-
supostos compartilhados e em teorias comumente aceitas sobre o modo como o mun-
do funciona. Juntos, esses pressupostos compartilhados e essas teorias aceitas formam
o que nés chamamos de um paradigma. Uma vez que pesquisadores em um campo
cientifico tenham aceitado amplamente um paradigma, eles podem perseguir questoes
técnicas que somente fazem sentido em razdo de um trabatho ji realizado. Esse estado
em que a ciéncia ¢ conduzida sobre um paradigma aceito € conhecido como ciéncia
normal. Quando um grande problema é encontrado nos pressupostos e teorias aceitas
em um determinado campo cientifico, esse campo passard por um periodo revolucio-
nério, durante o qual novas teorias e pressupostos substituirio o antigo paradigma a
fim de estabelecer um novo, Uma das mais famosas revolugdes cientificas ocorreu du-
rante o século XVI, quando o campo da astronomia foi forcado a abandonar seu pres-
suposto de que a Terra era o centro do universo. Esse era um pressuposto que tinha
influenciado teorias sobre a movimentacio planetaria por mithares de anos. No livro
Sobre as revolugdes dos corpos celestes, Nicolau Copérnico apresentou sua teoria de que
o Sol era o centro do universo. Embora essa teoria radical tenha enfrentado muitos de-
safios, um crescente corpo de evidéncias convenceu os astronomos de que Copérnico
estava certo. Ao final dessa mudanga de paradigma, pesquisadores desenvolveram
novos pressupostos e teorias que estabeleceram um novo paradigma, e 0s campos de
estudos afetados entraram em novos periodos de pesquisa cientifica normal.
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Pode parecer dificil imaginar que o campo da ciéncia politica tenha passado por
alguma coisa que possa ser comparada com a experiéncia dos astronomos no século
XVI. De fato, Kuhn e outros académicos que estudam a evolugdo dos campos de pes-
quisa cientifica possuem um vivido e continuo debate sobre onde as ciéncias sociais,
como a ciéncia politica, estio em termos de desenvolvimento. Os mais céticos
argumentam que a ciéncia politica ndo é suficientemente madura para possuir
um paradigma, muito menos uma mudanga de paradigma. Se colocarmos de
lado este, em alguma medida, debate esotérico sobre paradigmas e mudancas de
paradigmas, podemos observar um importante exemplo da evolu¢do do conhecimen-
to cientifico sobre politica no estudo da opinido publica nos Estados Unidos.

Nos anos 1940, o estudo da opinido publica por meio de surveys estava ainda no
inicio. Anteriormente aquela época, cientistas politicos e socidlogos assumiam que os
eleitores americanos eram profundamente influenciados pela campanha presidencial -
e, em particular, pela propaganda eleitoral — em suas opinides sobre os candidatos. Para
melhor entender como esses processos funcionavam, uma equipe de pesquisadores da
Universidade de Columbia preparou um estudo de opiniao publica em profundidade no
Condado de Erie, Ohio, durante a elei¢cdo presidencial de 1944. Durante o periodo de
campanha, os pesquisadores entrevistaram multiplas vezes os mesmos individuos. Para
a surpresa dos pesquisadores, eles descobriram que os eleitores eram incrivelmente con-
sistentes de uma entrevista para a outra em termos de intengdo de voto. Em vez de serem
influenciados por um evento particular da campanha, muitos dos eleitores entrevistados
tinham decidido em quem iriam votar muito tempo antes de a campanha eleitoral co-
megar. Os resultados do livro publicado por Paul Lazarsfeld, Bernard Berelson e Hazel
Gaudet, intitulado The People’s Choice, mudou o modo como académicos pensam sobre
a opinido publica e o comportamento politico nos Estados Unidos. Se as campanhas
politicas ndo eram centrais na escolha do voto, estudiosos foram for¢ados a se perguntar
o que era fundamental para determinar como as pessoas votavam.

Em um primeiro momento, estudiosos foram céticos em relagdo aos resultados do
estudo do Condado de Erie feito em 1944, mas, assim que as teorias politicas revisadas
por Lazarsfeld ef al. foram avaliadas em outros estudos, o campo da opinido piblica
passou por uma mudanga que se assemelha muito com o que Thomas Kuhn chama
de “mudanga de paradigma”. Na sequéncia desse achado, novas teorias foram desen-
volvidas a fim de tentar explicar a origem dos longos e duradouros elos dos eleitores
com os partidos politicos nos Estados Unidos. Um exemplo de um influente estudo
conduzido durante essa mudanga de paradigma é o seminal livro de Richard Niemi
e Kent Jennings publicado em 1974, The Political Character of Adolescence: The In-
fluence of Families and Schools. Como o titulo indica, Niemi e Jennings estudaram os
elos entre criangas em idade escolar e partidos politicos. Sob o paradigma da opinido
publica existente antes do estudo do Condado de Erie, esse estudo ndo faria muito
sentido. Mas, uma vez que pesquisadores tinham encontrado que os elos partidérios
dos eleitores sdo bastante estaveis ao longo do tempo, estudd-los na infancia, quando
eles sdo formados, se tornou uma empreitada cientifica razodvel. Vocé pode observar
evidéncias desse paradigma em trabalhos atuais sobre identidade partiddria e em de-
bates sobre sua estabilidade.
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1.3 PENSANDO SOBRE O MUNDO EM TERMOS
DE VARIAVEIS E EXPLICACOES CAUSAIS

Entio, como cientistas politicos desenvolvem teorias sobre politica? Um elemento-
_chave desse procedimento é como eles organizam seus pensamentos sobre mundo
politico em termos de conceitos que cientistas chamam de varidveis e de relagdes cau-
sais entre varidveis. Esse tipo de exercicio mental é apenas um modo mais tigoroso de
expressar ideias sobre politica do que aqueles a que estamos acostumados no dia a dia.
Devemos pensar em cada varidvel em termos de seus nomes e seus valores. O nome
de uma varidvel ¢ uma descricio do que essa varidvel é, e o valor de uma variavel sio
os valores que uma varidvel pode assumir. Entdo, se estamos pensando sobre uma va-
ridvel que reflete a idade de um individuo, nos podemos simplesmente atribuir como
nome “Idade’, e alguns dos valores que essa varidvel pode assumir podem ser anos,
dias, ou até mesmo horas.

% mais ficil entender o processo de transformar conceitos em varidveis utilizan-
do como exemplo uma teoria. Por exemplo, se pensarmos nas eleicoes presidenciais
americanas, uma ideia comumente expressa é a de que o presidente atual se sai melhor
quando a economia estd relativamente sauddvel. Se nos refizermos essa afirmagio nos
termos de uma teoria de ciéncia politica, o estado da economia se torna a variavel
independente e o resultado da eleigao presidencial a variavel dependente. Um modo
de manter o linguajar direto de uma teoria é lembrando que o valor da variavel “de-
pendente” “depende” do valor da variavel “independente”. E bom lembrar que uma
teoria ¢ ma tentativa de conjecturar sobre as causas de algum fenémeno de interesse.
Fm outras palavras, uma teoria ¢ uma conjectura de que a varidvel independente ¢
causalmente relacionada com a vartdvel dependente; de acordo com nossa teoria, uma
mudanca no valor da varidvel independente causa uma mudanga no valor da variavel
dependente.

¥ste ¢ um bom momento para vocé parar e tentar fazer suas proprias afirmagoes
causais em termos de varidveis independentes e dependentes; tente completar os espa-
cos em branco com algumas varidveis politicas:

causa

As vezes é mais facil fazer proposigdes causais mais especificas em termos dos va-
lores de varidveis que vocé tem em mente. Por exemplo,

um awmento em causa uma diminuicdo em

ou um aumento em causa um aumento em

Uma vez aprendido o jeito de pensar sobre o mundo em termos de variaveis, vocé
se tornaré capaz de elaborar um niimero quase infinito de teorias causais. No capitulo
4, discutiremos longamente como desenhar uma pesquisa para avaliar afirmagdes cau-
sais tedricas, mas um modo de iniciar a avaliagdo de uma teoria em particular € pensar
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sobre uma explicagéo causal por tras dela. Uma explicagdo causal por detrds de uma
teoria é a resposta para a pergunta “por que vocé pensa que esta varidvel independente
est4 causalmente relacionada com esta variével dependente?”. Se a resposta ¢é razodvel,
entdo a teoria pode ser plausivel. Ademais, se a resposta for original e o pensamento
provocativo, vocé pode realmente obter algo. Retomemos agora nosso exemplo no
qual o estado da economia é nossa varidvel independente e o resultado da eleigdo pre-
sidencial nossa varidvel dependente. A explicagio causal para essa teoria ¢ que acredi-
tamos que o estado da economia estd relacionado de maneira causal com o resultado
da elei¢do presidencial porque eleitores responsabilizam o presidente pelo desempe-
nho da economia nacional. Como resultado, quando o desempenho da economia ¢é
bom, mais eleitores votardo no presidente em exercicio. Quando a performance da
economia ¢ ruim, pouco eleitores apoiardo o candidato incumbente. Se colocarmos
isso nos termos do exercicio de completar as lacunas, temos:

O desempenho da economia causa o resultado da eleicdo presidencial,

ou, mais especificamente, poderiamos escrever

a melhora do desempenho da economia causa
o aumento do niimero de votos do incumbente.

Variavel Variavel
independente dependente
(conceito) *  (conceito)

Teoria causal

¢

(Operacionalizagdo) (Operaciohalizag&o)
v o H
Variavel Hipotese » Variavel
independente dependente
(mensurada) (mensurada)

Figura 1.2 = Da teoria  hipdtese.

Por agora, vamos nos referir a essa teoria, que tem sido amplamente testada e avan-
cada por cientistas politicos, como “a teoria do voto econdmico’”.

Para testar a teoria do voto econdmico nas eleigdes presidenciais americanas, ne-
cessitamos derivar uma ou mais hipdteses testaveis. A Figura 1.2 apresenta um dia-
grama de relagdes entre uma teoria e uma de suas hipoteses. Na parte de cima do
diagrama estdo os componentes da teoria causal. Ao nos movermos da parte de cima
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do diagrama (Teoria causal) para a parte de baixo (Hipdtese}, estamos nos movendo
de uma afirmagio geral sobre como pensamos que o mundo funciona para uma afir-
magio mais especifica sobre a relagio que esperamos encontrar quando observamos o
mundo real e mensuramos (operacionalizamos) nossas varidveis®.

No nivel da teoria, na parte de cima da Figura 1.2, nossas variaveis ndo precisam
ser definidas explicitamente. No exemplo do voto econdmico, a varidvel independen-
te, denominada “Desempenho econdmico’, pode ser pensada como um conceito que
varia de valores muito bons a muito ruins. A varidvel dependente, “Voto no incum-
bente” pode ser pensada como um conceito que varia de valores muito baixos a muito
altos. Nossa teoria causal é que um melhor desempenho econdmico causa um nimero
maior de votos para o incumbente.

Por existirem muitos jeitos pelos quais podernos mensurar cada uma das varidveis,
existem muitas hipoteses diferentes que nds podemos testar para descobrir quio bem
nossa teoria lida com dades do mundo real. Podemos mensurar desempenho econd-
mico a partir de uma variedade de modos. Essas medidas incluem inflacdo, desem-
prego, crescimento econdmico real e muitas outras., Pode parecer que medir “Voto no
incumbente” seja direto, mas ainda existem escolhas que precisamos fazer. Por exem-
plo, 0 que fazemos quando o presidente atual ndo estd concorrendo? Ou o que fazemos
quando um terceiro candidato estd concorrendo? Mensuragio (ou operacionalizagio)
de conceitos é uma parte importante do processo cientifico. Nés discutiremos em de-
talhes esse tépico no capitulo 5, o qual é dedicado inteiramente 4 avaliagdo de diferen-
tes formas de mensuragio e variagbes nas varidveis. Por agora, imagine que estamos
operacionalizando desempenho econdmico com a varidvel que nés chamaremos de
“Crescimento real per capita da economia no ano”. Egsa medida, que estd disponivel
em fontes oficiais do governo dos Estados Unidos, mede a taxa de crescimento da
economia per capita ajustado pela inflagio de um ano (por isso o termo “real”). Os
ajustes pela inflagio e pela populagio (per capita) refletem uma importante parte da
mensuracio ~ queremos que as medidas de nossas varidveis sejam comparaveis entre
os casos. Os valores para essa varidvel variam de valores negativos (para anos em que
a economia nio cresceu) a valores positivos (para anos em que a economia expandiu).
Operacionalizamos nossa varidvel dependente com a varidvel que chamamos de “Per-
centual do voto recebido pelo partido do incumbente em relagéio ao maior partido vo-
tado”, Essa varidvel assume valores baseados no percentual de votos, como reportado
nos resultados oficiais, para o partido que ocupa a presidéncia no momento da eleigéo.
Assim, varia de 0 a 100. A fim de tornar nossa varidvel dependente compardvel entre
casos, apenas 0s votos dos dois primeiros partidos foram considerados®.

Ao longo deste livro utilizaremos os temos “mensurar” ¢ “operacionalizar” intercaladamente. £ uma
pratica comum da literatura atual de ciéncia politica wtilizar o termo “operacionalizar”.

Se voce estd questionando se & sdbio remover o3 votos dos candidatos de outros partidos, estd pensan-
do no sentido certo ~ todas as vezes em que ler sobre um processo de mensuragio, vocé deve pensar
sobre diferentes modos em que a varidvel poderia ter sido mensurada. E, em particular, deve focar as
proviveis consequéncias de diferentes escothas de mensuragio nos resultados dos testes de hipdtese. A
avaliagiio de estratégias de mensuragio é um importante topico do capitule 5.
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recebidos pelo partido do presidente
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Figura 1.3 = 0 que vocé esperaria ver com hase na teoria do voto econdmico?

A Figura 1.3 mostra os eixos de um gréfico que poderfamos produzir se coletds-
semos essas duas varidveis. Poderfamos colocar cada uma das elei¢oes presidenciais
americanas no grifico da Figura 1.3, identificando o ponto correspondente pelos va-
lores das varidveis “Crescimento real per capita da economia no ano” (eixo horizontal,
ou x) e “Percentual do votos recebidos pelo partido do presidente” (eixo vertical, ou
). Por exemplo, se esses valores fossem, respectivamente, 0 e 50, a posi¢do para o
ano da eleigdo seria exatamente o centro do grafico. Com base em nossa teoria, o que
esperarfamos ver se coletdssemos essas medidas para todas as elei¢des? Lembre-se de
que nossa teoria é de que um desempenho econdmico melhor causa um desempenho
eleitoral melhor do incumbente. E que podemos refazer essa teoria ao revés: um de-
sempenho econdmico ruim causa um desempenho eleitoral pior do incumbente. Entdo,
0 que isso nos leva a esperar se colocassemos dados do mundo real na Figura 1.3? Para
responder a essa pergunta corretamente, ¢ necessario ter certeza de que sabemos o
que significa o gréfico. Se nos movemos da esquerda para a direita no eixo horizontal,
chamado de “Crescimento real per capita da economia no ano’, o que estd acontecendo
em termos do mundo real? Podemos ver, na extrema esquerda do eixo horizontal, o
valor -20. Isso significaria que a economia dos Estados Unidos teria passado por uma
redugio de 20% no tltimo ano, o que representaria um desempenho muito ruim (para
dizer o minimo). Ao nos movermos para a direita nesse eixo, cada ponto representa
um melhor desempenho econdmico, até o ponto em que observamos o valor de +20,
indicando que a economia real teve um crescimento de 20% no tltimo ano. O eixo
vertical descreve os valores para a variavel “Percentual dos votos dados aos partidos
grandes recebidos pelo partido do presidente”. Mover-se para cima nesse eixo repre-
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senta wm acréscimo no petcentual de votos obtidos pelo partido, enquanto mover-se
para baixo representa um decréscimo no percentual de votos.

Agora pense sobre esses dois eixos juntos em termos do que esperarfamos ver com
base na teoria do voto econdmico. Sempre devemos comegar com nossa varidvel in-
dependente ao pensar dessa maneira. Isso porque nossa teoria afirma que o valor da
variavel independente exerce uma influéncia causal no valor da varidvel dependente.
Entio, s€ comegamos com um valor muito baixo para desempenho econdmico, diga-
mos, 15 no eixo horizontal, o que nossa teoria nos leva a esperar em termos do valor
para a varidvel voto no incumbente, a varidvel dependente? Esperariamos que o valor
da varidvel dependente fosse muito baixo. Esperar-se-ia, portanto, que esse caso se
Jocalizasse no canto inferior esquerdo da Figura 1.3. Agora imagine um caso no qual
o desempenho econdmico foi bastante bom, +15. Nessas circunstancias, nossa teoria
nos levaria a esperar que a vantagem percentual de votos do candidato da situagdo
também fosse bastante elevada. Tal caso se localizaria no canto superior direito do
nosso grafico. A Figura 1.4 mostra esses dois casos hipotéticos no mesmo gréfico dis-
ponivel na Figura 1.3. Se tragarmos uma linha entre esses dois pontos, essa linha teria
uma inclinacio para cima, indo do canto inferior esquerdo ao canto superior direito.
Dizemos que esse tipo de linha possui uma inclinagio positiva. Podemos, portanto,
Jevantar a hipétese de que as varidveis chamadas “Crescimento da economia real no
ano” ¢ “Percentual do voto no partido do incumbente” terdo uma relagdo positiva.
Uma relaciio positiva é uma em que valores altos da varidvel independente tendem a
coincidir com valores altos da varidvel dependente.

10 20 30 40 50 80 70 80 90 100
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Figura 1.4 ~ 0 que vocé esperaria ver com hose na teoria do voto econdmico? Dois casos hipotéticos.
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Agora, consideramos uma diferente operacionalizagdo da nossa varidvel indepen-
dente. Em vez de crescimento econdmico, utilizaremos “Percentual de desemprego”
como nossa operacionalizagio de desempenho econdémico. Nio mudamos nossa teo-
ria, mas precisamos repensar nossa hipdtese com essa nova mensuragio ou operacio-
nalizagio. O melhor modo de fazer isso ¢ desenhando uma figura como a Figura 1.3,
mas mudando a varidvel independente no eixo horizontal. Isso é o que temos na Figu-
ra 1.5. Quando nos movemos da esquerda para a direita no eixo horizontal da Figura
1.5, o percentual de membros da forga de trabalho que estio desempregados aumenta.
O que isso significa para o desempenho econdmico? Aumentar o desemprego ¢ ge-
ralmente considerado um desempenho econdémico pior, enquanto diminuir o desem-
prego é considerado um desempenho econémico melhor. Baseado em nossa teoria, o
que nos esperariamos observar em termos de percentual de votos para o incumbente
quando o desemprego ¢é alto? E quando o desemprego ¢ baixo?

A Figura 1.6 mostra esses dois casos hipotéticos no nosso grafico de desemprego e
voto no incumbente da Figura 1.5. O ponto no canto esquerdo superior representa o
valor esperado por ndés quando o desemprego é igual a zero. Sob essas circunstancias,
nossa teoria do voto econdémico nos leva a esperar que o partido do incumbente se
saird muito bem. O ponto no canto inferior direito representa o percentual de votos
que esperamos quando o desemprego ¢é alto. Sob essas circunstancias, nossa teoria do
voto econdmico nos leva a esperar que o partido do incumbente se saird muito mal.
Se tracarmos uma linha entre esses dois pontos, essa linha teria uma inclinagdo para
baixo, do canto superior esquerdo para o canto inferior direito. Dizemos que essa linha
tem uma inclinagio negativa. Nos, portanto, podemos levantar a hipétese de que as
variaveis “Percentual de desempregos” e “Voto no partido do incumbente” terdo uma
relagdo negativa. Uma relacéo negativa é aquela em que valores altos da varidvel inde-
pendente tendem a coincidir com valores baixos da varidvel dependente.

Neste exemplo, temos observado que a mesma teoria pode nos levar a hipSteses de
relagdes positivas e negativas. A teoria a ser testada, juntamente com a operacionali-
zacio das varidveis independente e dependente, determina a direéo da relagdo hipo-
tética. O melhor modo de traduzir nossas teorias em hipdteses ¢ desenhando figuras
como as Figuras 1.3 ou 1.5. O primeiro passo é¢ nomear o eixo vertical com o nome da
variavel independente (como operacionalizada) e entdo nomear o inicio (esquerda)
e o fim (direita) do eixo com os valores apropriados. O segundo passo do processo é
nomear o eixo vertical com o nome da varidvel dependente e entdo nomear os valores
extremos do eixo com os valores apropriados. Uma vez que 0s eixos e os valores maio-
res e menores estiverem adequadamente definidos, podemos determinar qual valor
para nossa varidvel dependente deveriamos esperar se observdssemos valores extre-
mos para a nossa variével independente. E, uma vez que colocarmos os dois pontos
em nossa figura, podemos dizer se a relagdo de nossa hipétese € positiva ou negativa.

Uma vez que tenhamos descoberto nosso relacionamento hipotético, podemos
coletar dados de casos do mundo real e observar como esses dados refletem nossas
expectativas de relagdo positiva ou negativa. Esse ¢ um passo muito importante, que
podemos cumprir facilmente no caso da teoria do voto econémico.
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Depois que coletamos os dados sobre desempenho econémico e os resultados elei-
torais, estamos, entretanto, a um longo caminho de confirmar que o desempenho eco-
ndmico causa os resultados eleitorais.

Mesmo se um grafico como o da Figura 1.3 apresentar uma evidéncia visual atraen-
te, ainda devemos ser mais rigorosos. Os capitulos 7 a 11 focam o uso de estatisticas
para avaliar hipéteses. A logica bésica de um teste de hipSteses ¢ que avaliamos a
probabilidade da relagdo que achamos nio ser dada pelo acaso. Quanto mais forte ¢
a evidéncia de que tal relagido néo se dd ao acaso, mais confianca teremos em nossa
hipétese. Por outro lado, quanto mais forte ¢ a evidéncia de que tal relagdo é dada pelo

acaso, mais confianga teremos na hipétese nula correspondente. Isso, por sua vez, se
reflete em nossa teoria.

Neste ponto, precisamos também ser cuidadosos sobre afirmagoes de que “con-
firmamos” nossa teoria, porque fendmenos sociais (como as elei¢des) sio usualmen-
te complexos e ndo podem ser explicados completamente por uma tnica varidvel
independente. Pense um minuto ou dois sobre outras varidveis, excetuando as de
desempenho econémico, que vocé acredita que possam estar relacionadas causal-
mente com os resultados das elei¢des presidenciais americanas. Se pensar em pelo
menos uma, vocé estd no caminho de pensar como um cientista politico. Como em
geral existem outras varidveis que importam, podemos continuar a pensar nossas
teorias com duas varidveis por vez, mas precisamos restringir nossas expectativas
para dar conta de outras varidveis. Utilizaremos os capitulos 3 e 4 para explorar essas
importantes questdes.

1.4 MODELOS DE POLITICA

Quando pensamos sobre o fendmeno que queremos entender como varidvel de-
pendente e desenvolvemos teorias sobre as varidveis independentes que causalmen-
te o influenciam, estamos construindo modelos tedricos. O cientista politico James
Rogers apresenta uma excelente analogia entre modelos e mapas para explicar como

essas abstragdes da realidade sio tteis para nés quando estamos tentando entender o
mundo politico:

O proprio irrealismo de um modelo, se adequadamente construido, é o que
o torna til. Os modelos desenvolvidos abaixo destinam-se a servir como um
mapa de ruas de uma cidade. Se alguém compara um mapa a real topografia de
uma cidade, certamente o que é representado no mapa é um retrato altamente
irrealista de como a cidade realmente é. O mapa distorce completamente o que
estd realmente 14 e deixa de fora inimeros detalhes sobre 4reas especificas. Mas
¢ precisamente porque o mapa distorce a realidade - porque abstrai afastando-se
de uma série de detalhes sobre o que estd realmente 14 - que ele ¢ uma ferramen-
taitil. Um mapa que tenta descrever a totalidade dos detalhes de uma drea espe-
cifica seria confuso demais para ser util na busca de uma localizagdo especifica

—




tifico da politica o - 41

0 estudo Cf.(_i_f?

ou serfa grande demais para ser convenientemente guardado {Rogers, 2006, p.
276, destaques do original).

O ponto essencial € que modelos sdo simplificagdes. Se eles sdo ou ndo tteis para
nés depende do que estamos tentando alcangar com um determinado modelo. Um
dos aspectos mais marcantes dos modelos ¢ que eles frequentemente sio mais tteis
para nos quando sdo imprecisos do que quando sio precisos. O processo de pensar
sobre as falhas de um modelo para explicar um ou mais casos pode gerar novas teo-
rias causais. Encontrar imprecisoes, frequentemente, nos aponta a dire¢io do pro-
gresso tedrico frutifero.

1.5 REGRAS DO CAMINHO PARA O CONHECIMENTO
CIENTIEICO SOBRE POLITICA

Nos capitulos que seguen, focaremos as ferramentas especificas da pesquisa em cién-
cia politica. Ao fazermos isso, tente manter em mente nosso proposito maior - tentar
avancar o estado do conhecimento cientifico sobre politica. Como cientistas, temos
algumas regras bdsicas que nunca devem ser desconsideradas quando pensamos:

« Desenvolva suas teorias causais,

« Nio deixe que sua teoria seja movida apenas pelos dados.
« Considere apenas evidéncias empiricas.

» Evite afirmagdes normativas.

o+ Persiga tanto a generalizagdo como a parcimonia.

1.5.1 DESENVOLVA SUAS TEORIAS CAUSAIS

A questio da causalidade e, especificamente, como identificamos relagdes causais é
o tema do capitulo 3. Quando cientistas politicos desenvolvem teorias, é fundamental
que eles sempre pensem nos termos do processo causal que move o fendmeno que os
interessa. Para desenvelver um melhor entendimento do mundo politico, é preciso
pensar em termos de causas, e nfio na mera covariagao. O termo covariagdo é usado
para descrever uma situacdo em que duas varidveis variam juntas (ou covariam). Se
imaginarmos duas varidveis, A e B, dirfamos que A e B covariam se observdssemos
valores elevados de A e B simultaneamente. Também diriamos que A e B covariam se
observassemos valores elevados de A e, geralmente, valores baixos de B ocorrendo de
maneira simultanea®. E facil assumir causalidade quando observamos uma covariagio,
mas é importante ndo cair nesse tipo de armaditha.

¢ Correlacio é um termo bastante proximo. Por agora, utilizaremos de forma alternada esses dois ter-
mos. No capitulo 7, vocé verd que existem procedimentos estatisticos precisos para medir covaridncia
¢ correlacio que séo préximos, mas que produzem resultados diferentes para os mesmos dados.
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1.5.2 NAO DEIXE QUE SUA TEORIA SEJA MOVIDA
APENAS PELOS DADOS

Esta regra estd intimamente ligada com a primeira. Um modo mais longo de for-
mular essa regra é “tente desenvolver teorias antes de examinar os dados com os quais
vocé ird testd-las” A importancia dessa regra é mais bem ilustrada por um exemplo
simples. Suponha que estamos observando a taxa mensal de homicidio (niimero de
homicidios por mil habitantes) na cidade de Houston, Texas. Essa ¢ nossa varidvel
dependente, e queremos explicar por que ela ¢ maior em alguns meses e menor em
outros. Se utilizarmos quantas varidveis independente pudermos e simplesmente ob-
servarmos se elas possuem uma relagdo com nossa variavel dependente, uma varidvel
com que podemos encontrar uma covariagao forte é a quantidade de dinheiro per ca-
pita gasto com sorvete. Se realizarmos alguma gindstica verbal, podemos desenvolver .
uma “teoria” sobre como o aumento de agticar na corrente sanguinea das pessoas que ;
tomam muito sorvete as leva a ter um comportamento assassino. Claro, se pensarmos
um pouco mais, perceberemos que a venda de sorvetes e a taxa de homicidios crescem
concomitantemente com o aumento da temperatura. Temos uma explicagdo plausivel
do porqué de temperatura e taxa de homicidios estarem causalmente relacionados? E
bastante conhecido o fato de que as pessoas tendem a ficar mais nervosas quando a
temperatura aumenta. As pessoas também passam mais tempo fora de casa quando o
clima estd quente. Esses dois fatos, combinados, podem produzir uma possivel relagdo
causal entre temperaturas e taxas de homicidio.

O que esse exemplo bastante simples ilustra ¢ que ndo queremos que nossas teo-
rias sejam inteiramente desenvolvidas com base na observagao de dados empiricos.
Gostamos de estar um pouco familiarizados com os padroes empiricos relacionados
a nossa varidvel dependente para a qual estamos desenvolvendo teorias causais. Isso
é normal; ndo serfamos capazes de desenvolver teorias sobre um fenémeno do qual
ndo sabemos nada. Mas, quando desenvolvemos teorias, precisamos ser cautelosos
em relagiio a quanto vamos nos deixar ser guiados pelo que vemos. Um dos melhores
modos de fazer isso é pensar sobre o processo causal subjacente 8 medida que desen-
volvemos nossa teoria e deixar isso ter mais influéncia em nossos pensamentos do que
padrdes que podemos ter observado. O capitulo 2 é totalmente dedicado a estratégias
para desenvolver teorias. Uma dessas estratégias consiste em identificar uma variagio
interessante em nossa variavel dependente. Embora essa estratégia para o desenvolvi-
mento de teorias se baseie em dados, ela nao deve ser feita sem pensar nos processos
causais subjacentes.

1.5.3 CONSIDERE APENAS EVIDENCIAS EMPIRICAS

Como previamente sublinhado, precisamos nos manter sempre abertos a possibili-
dade de que novas evidéncias possam diminuir nossa confianga em uma teoria estabe-
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lecida. Uma regra intimamente ligada a essa é que, como cientistas, queremos basear
o que sabemos em evidéncias empiricas, que, como temos argumentado, sdo simples-
mente “evidéncias baseadas em dados do mundo real”. Uma forte argumentagéo logica
¢ um bom come¢o em favor de uma teoria, mas, antes de nos convencermos, precisa-
mos observar resultados de testes de hipdtese rigorosos”.

1.5.4 EVITE AFIRMACOES NORMATIVAS

Afirmacdes normativas sio afirmagdes sobre como o mundo deveria ser. Enquan-
to politicos fazem e desfazem suas carreiras politicas com afirmagbes normativas,
cientistas politicos precisam evitd-las a todo custo, Muitos cientistas politicos se im-
portam com questdes politicas pois possuem opinides sobre como o mundo deveria
ser. Isso nio é um problema em si. Mas, quando preferéncias normativas sobre como
o “mundo” deveria ser estruturado influenciam o trabalho cientifico, os resultados se
tornam altamente problematicos. O methor modo de evitar tais problemas ¢ conduzir
a pesquisa e reportar seus resultados de tal maneira que seja impossivel para o leitor
dizer quais s&o as preferencias normativas do pesquisador.

Isso ndo significa que boas pesquisas em ciéncia politica ndo possam ser utilizadas
para mudar o mundo. Pelo contrério, avangos em nosso conhecimento cientifico so-
bre fendmenos permitem a decisores politicos realizarem mudangas de maneira mais
efetiva. Por exemplo, se quisermos livrar o mundo das guerras (normativo), primeiro
precisamos entender as dindmicas sistemndticas do sistema internacional que produzem
as guerras {empirico e causal). Se quisermos eliminar nos Estados Unidos o problema dos
sem-teto (normativo), precisamos entender os caminhos que levam uma pessoa a se tornar
um sem-teto € 0s que a retiram dessa situagdo (empirico e causal). Se quisermos ajudar
nosso candidato favorito a vencer as eleicdes (normativo), precisamos entender quais ca-
racteristicas fazem as pessoas votarem da forma como votam (empirico e causal).

1.5.5 PERSIGA TANTO A GENERALIZACAO COMO A PARCIMONIA

Nossa regra final é que devemos sempre perseguir generalizagio e parciménia.
Esses dois objetivos podem ser conflitantes. Por “generalizagio’, queremos dizer que
nossas teorias devem ser aplicadas a classe geral de fendmenos. Por exemple, uma teo-
ria que explica a causa de um fendmeno em apenas um pafs ¢ menos util do que uma

-

Vale ressaltar gue alguns cientistas politicos utilizam dados provenientes de experimentos para testar
suas hipateses. Existe um debate sobre esses tipos de dados serem, estritamente falando, empiricos ou
ndo. Discutimos experimentos em ciéncia politica e suas limitagdes no capitulo 4. Nos dltimos anos,
alguns cientistas politicos tém feito uso inteligente de dados simulados para ganhar poder argumen-
tativo em seus fendmenos de interesse. Também é possivel debater se esse tipo de dado ¢ empirico ou
nio. Neste livro, nio estamos interessados em contribuir para o debate sobre o que sio dados empi-
ricos ou nao. Em vez disso, sugerimos que se considere sempre a qualidade dos dados utilizados para
realizar os testes de hipodtese quando avaliamos afirmacdes causais.




44 Fundamentos da Pesquisa em Ciéncia Politica

teoria que explica o mesmo fendmeno em multiplos paises. Adicionalmente, quanto
mais simples e parcimoniosa uma teoria é, mais atraente ela se torna®.

No mundo real, entretanto, frequentemente somos confrontados com trade-offs en-
tre generalizagio e parciménia. Isso ocorre porque, para fazer uma teoria se aplicar a
um maior numero de casos, nos precisamos adicionar ressalvas.

1.6 UMA RAPIDA VISAO DOS PROXIMOS CAPITULOS

Agora conhecemos as regras para o caminho cientifico. A medida que transcorrer-
mos os préximos onze capitulos, vocé adquirird um conjunto de ferramentas cada vez
mais complicadas para desenvolver e testar teorias cientificas sobre politica. Portan-
to, é crucial que, a cada passo durante esse caminho, vocé mantenha essas regras em
mente. O restante deste livro pode ser dividido em trés diferentes se¢des. A primeira
secdo, que vai deste até o capitulo 4, é focada no desenvolvimento de teorias e dese-
nhos de pesquisa para estudar relagdes causais sobre fendmenos politicos. No capitulo
2, “A arte da construcdo de teorias’, discutimos um leque de estratégias para desen-
volver teorias sobre fendmenos politicos. No capitulo 3, “Avaliando relagoes causais’,
apresentamos uma explicagdo detalhada da logica da avaliagdo de afirmagdes causais
sobre a relacdo de uma varidvel independente, que chamamos de X, e uma varidvel
dependente, que chamamos de Y. No capitulo 4, “Desenho de pesquisa’, discutimos
estratégias de pesquisa que cientistas politicos usam para investigar relagdes causais.

Na segunda se¢do deste livro, expandimos as ferramentas bésicas de que cientistas
politicos precisam para testar suas teorias. No capitulo 5, “Conhecendo os seus da-
dos: avaliando mensuragio e variagdes”, é apresentada uma discussdo detalhada sobre
como mensuramos (ou operacionalizamos) nossas varidveis, juntamente com uma
introducdo ao conjunto de ferramentas que podem ser utilizadas para sumarizar as
caracteristicas de uma varidvel. No capitulo 6, “Probabilidade e inferéncia estatistica’,
sio introduzidas nogdes bdsicas de teoria probabilistica e da légica do teste estatistico
de hipétese. No capitulo 7, “Teste bivariado de hipétese”, comegamos a aplicar as ligdes
do capitulo 6 a uma série de testes empiricos sobre as relagdes entre pares de varidveis.

Na terceira e tltima se¢do sio introduzidos os conceitos fundamentais do modelo
de regressio. No capitulo 8, “Modelo de regressdo bivariado’, ¢ introduzido o modelo
de regressio com duas varidveis como uma extensio dos conceitos apresentados no ca-
pitulo 7. No capitulo 9, “Modelo de regressdo multivariado: o basico”, introduzimos o
modelo de regressio multivariado, com o qual pesquisadores sio capazes de observar
os efeitos de uma varidvel independente X em uma varidvel dependente Y, controlan-

do pelos efeitos de outras variéveis independentes. No capitulo 10, “Especificagdes do

3 O termo “parcimonioso” é frequentemente usado em um sentido relativo. Por exemplo, se estamos
comparando duas teorias, a teoria que for mais simples serd considerada mais parcimoniosa. Essa
regra poderia ser reescrita como “perseguir generalizagio e simplicidade” Utilizamos as palavras “par-
ciménia” e “parcimonioso” porque elas sdo amplamente utilizadas para descrever teorias.




modelo de regressio multivariado’, e no capitulo 11, “Varidveis dependentes limitadas
¢ séries de dados temporais’, apresentamos uma discussio aprofundada e consethos
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ara alguns cendrios comuns envolvendo regressdes multivariadas. Por fim, no capitu-
lo 12, “Juntando todas as partes para produzir uma pesquisa eficaz”, discutimos como
aplicar as licdes aprendidas neste livro para comegar a produzir uma pesquisa original.

CONCEITOS INTRODUZIDOS NESTE CAPITULO?

Afirmagdo normativa - afirmagio sobre como o mundo deveria ser.

Causal ~ causalidade implicita. Um dos focos principais deste livro sdo teorias
sobre relacdes “causais”.

Ciéncia normal ~ pesquisa cientifica conduzida por meio de um conjunto aceito
e compartilhado de pressupostos e teorias de um paradigma.

Correlagio - medida estatistica de covariagio que swmariza a direqio (positiva
ol negativa} e a forga de uma relagéo linear entre duas varidveis.

Covariar (ou covariagio) ~ quando duas varidveis variam juntas, diz-se que elas
“covariam”. O termo “covariagio” é usado para descrever circunstincias nas
quais duas varidveis covariam.

Dados — um conjunto de valores de varidveis para ao menos duas observagdes.
Empirico - baseado na observacio do mundo real.

Hipétese — uma afirmagio baseada em uma teoria sobre o que esperamos ob-
servar se nossa teoria for correta. Uma hipotese € uma afirmacio mais explicita
de uma teoria em termos da relacio esperada entre uma mensuragao da varidvel
independente e uma mensuragio da varidvel dependente.

Hipdtese nula - uma afirmagio baseada na teoria sobre o que deverfamos ob-
servar se ndo existisse relaciio entre uma varidavel independente e uma variavel
dependente.

Mensuracao - processo pelo qual conceitos abstratos sdo transformados em ob-
servagdes do mundo real.

Modelo tedrico — a combinagao das varidveis independentes, da varidvel depen-
dente e das relacdes causais teoricamente existentes entre elas.

Mudanga de paradigma - quando novos achados desafiam a sabedoria conven-
cional, até 0 momento em que o conjunto compartilhado de conceitos e teorias
aceitos em um determinado campo cientifico € redefinido.

v

Ao final de cada capitulo, apresentaremos pequenas defini¢es de cada um dos termos em negrito que

foram apresentados no capitulo, Essas pequenas defini¢des tém o objetivo de ajudar vocé a ter uma
compreensio inicial do termo guando este for introduzideo, Uma compreensio completa desses con-

ceitos 56 pode ser adquirida por meto da leitura completa do capitulo.
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Nome de uma variavel - 0 nome usado para descrever uma varidvel em particular.

Operacionalizagido - outra palavra para mensuragdo. Quando uma varidvel se
move do nivel do conceito em uma teoria para uma medida do mundo real vi-
sando ao teste de hipotese, ela foi operacionalizada.

Paradigma - um conjunto compartilhado de conceitos e teorias aceitos em um
determinado campo cientifico.

Parcimonioso — sinénimo para simples ou sucinto.

Relacdo negativa — valores altos de uma variavel independente tendem a coinci-
dir com valores baixos de uma varidvel dependente.

Relagdo positiva — valores altos de uma varidvel independente tendem a coinci-
dir com valores altos de uma variavel dependente.

Teoria - tentativa de conjecturar sobre as causas de algum fendmeno de interesse.

Teste de hipdtese - o ato de avaliar empiricamente evidéncias com o objetivo de
determinar o nivel de aceitagio de uma hipétese diante de uma hipétese nula.

Valor de uma varidvel - os valores que uma determinada varidvel pode assumir.
Varidvel - uma quantidade definivel que pode assumir dois ou mais valores.

Variavel dependente — uma variavel cuja variagao, ao menos em parte, teoriza-se
ser causada por uma ou mais variaveis independentes.

Variével independente — uma variavel que ¢ teorizada como a causa da variagio
de uma varidvel dependente.

EXERCICIOS

1. Escolha outro assunto de um curso em que foram mencionadas teorias cientifi-

cas. De que modo a ciéncia politica é similar e de que modo ¢ diferente?

Pense sobre alguma coisa no mundo politico que vocé gostaria de entender me-
lhor. Tente pensar sobre isso como uma variavel com valores altos e baixos. Essa
é sua variavel dependente no nivel conceitual. Agora pense sobre o que poderia
ser a causa de os valores da sua varidvel dependente serem altos ou baixos. Tente
fazer isso para sua varidvel independente, também no nivel conceitual. Escreva
um pardgrafo sobre essas duas varidveis e sua teoria sobre o porqué de elas esta-
rem causalmente relacionadas.

Identifique alguma coisa no mundo que vocé gostaria de ver acontecer (norma-
tivo). Qual conhecimento cientifico (empirico e causal) ajudaria vocé a atingir
esse objetivo?

A elei¢ao presidencial de 1992, na qual o desafiante Bill Clinton venceu o in-
cumbente George H. W. Bush, ¢ frequentemente lembrada como a eleigdo do “E
a economia, estiipido”. Como podemos reescrever a afirmagéo causal subjacente
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3 sabedoria comum presente na frase “Clinton venceu Bush por causa do de-
sempenho ruim da economia” em termos tedricos mais gerais?

Para 0s exercicios 5 e 6, considere a seguinte passagem sobre o mundo: “Se vocé se

inx

porta com O SUCesso econdmico de um pais, vocé deveria se importar com os direi-

>

tos politicos das pessoas nesse determinado pais”. Em uma sociedade na qual pessoas
possuem mais direitos politicos, as vitimas de praticas de corrupgdo trabalhardo por
meio do sistema para corrigir as coisas. Como resultado, paises nos quais pessoas pos-
suem mais direitos politicos possuirio niveis menores de corrupgio. Em paises em que
existe menos corrupgdo, existird mais investimento econdmico e sucesso econdmico.

5.

a)

Identifique ao menos duas afirmagdes causais feitas na passagem anterior. Para
cada uma das afirmagdes, identifique quais s&o a varidvel independente e a va-
ridvel dependente. Essas afirmagdes causais devem ser feitas nos termos de um
dos tipos de frases disponiveis abaixo. A primeira lacuna deve ser preenchida
com a varidvel independente, ¢ a segunda, com a variavel dependente.

causa
Um aumento em causa uma diminuicio em
Um aumento em causa um aumento em

Desenhe um grafico como o da Figura 1.3 para cada uma das afirmagdes causais
que vocé identificou no exercicio 5. Para cada um dos graficos, faga o seguinte:
comece com o lado esquerdo do eixo horizontal da figura. Este deve representar
o valor mais baixo da sua varidvel independente. Qual ¢ o valor esperado para
sua variavel dependente nesse caso? Coloque um ponto no grafico nesse lugar
esperado para representar sua varidvel dependente. Agora faga a mesma coisa
para o caso em que a variavel independente assume seu major valor. Desenhe
uma linha que conecta esses dois pontos e escreva algumas linhas para descre-
ver o grafico.

Encontre um artigo em uma revista de ciéncia politica que contenha um mode-
lo sobre politica. Cite a passagem e o artigo e responda as seguintes perguntas:

a) Qual é a variadvel dependente?
b) Qual é uma das varidveis independentes?

c} Qual ¢ a teoria causal que conecta a varidvel independente & varidvel
dependente?

d) Essa teoria parece plausivel?

Para cada uma das seguintes afirmacdes, identifique em quais, se em alguma, as
regras do conhecimento cientifico foram violadas:

Este estudo sobre a relagdo entre desenvolvimento econémico e o nivel de auto-
cracia é importante porque ditaduras sdo mas e precisamos entender como nos
livrar delas.
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b) A crise econdmica da Europa de 2012 causou a derrota de Nicolas Sarkozy na
elei¢io presidencial subsequente?

c) E simplesmente logico que pobreza causa crime.

d) Esta correlacdo corrobora a teoria de que clima ruim reduz o comparecimento
eleitoral.




