Delineamento de experimentos e
ferramentas estatisticas aplicadas

;
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e Permite fazer sposigc"aes sobre a populagao
a partir dos dados da amostra, com
determinada probabilidade de erro.

eTeste de hipotese

a= Rejeitar hipdtese verdadeira
B = Aceitar hipétese falsa




« Formular hipétese (HO o H1)
e Fixar probabilidade de erro (a)
e Calcular a estatistica (t, F, etc)
e Comparar estatistica com valor critico

e Rejeitar ou ndo rejeitar a hipotese

—
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HO: igualdade
H1: diferenga

e Teste t simples
e Teste t para duas médias
e Teste t para médias pareadas

Formulados para rejeitar HO
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— Teste t para 2 amostras..
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— Estatisticas Basicas
— Teste t pareado...
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HO: diferenca
H1: equivaléncia

e TOST (Two One-Sided Test)

e TOST para duas amostras

e TOST para amostras pareadas

Formulados para rejeitar HO




HO: p < p-Aou p > p+A
H1l: p-A < p < pt+A
Considerando A = 5
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— Testes de Equivaléncia
— Teste para 2 amostras...
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— Testes de Equivaléncia
— Teste Pareado...
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e Significancia estatistica: probabilidade da
diferenga ocorrer ao acaso

e Relevancia cientifica: relevancia cientifica
da diferenca observada

e Depende da diferenga esperada entre os
tratamentos ({diferenca:Tamostra)

e Depende da dispersdo do parametro
estudado (Tvariabilidade:Tamostra)

e Depende do delineamento experimental
adotado ({fontes separadas:Tamostra)
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