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Para testar o efeito de um medicamento
fitoterapico sobre a memaria, vocé seleciona
aleatoriamente uma amostra de 95 pessoas, as
guais receberao o tratamento, e uma amostra de
105 pessoas gue tomarao um placebo. Um més
depois, ambos 0s grupos submetem-se a um
teste. A nota média do grupo experimental é de
/7, com um desvio padrao de 15. No grupo de
controle, a média é 73 e o desvio padréao, 12.
Teste a alegacao de que o tratamento melhora a
memoaria

alfa=0,01



grupo 1

medicamento

grupo 2

placebo

a N

escore de memaoaria
X1 =77
sl1=15

\ nl =95 /
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Teste de Hipotese

H, : N&o ha diferenca entre os parametros das duas amostras
H1 : Ha diferenca entre os parametros das duas amostras

H, w4 > uy (alegacéo)

nivel de significancia.
«=0,01



distribuicao amostral.

A distribuicao da estatistica amostral X, — X,
é normal, ja que as duas amostras sao grandes.

2 2
/.L)? 5 - _ {T1 N U’z
1 2 {Ix“r — Xy n_] n2

Regiao de rejeicao

0 z : 2,57 + Valor critico z,



Se as duas amostras séo
grandes, vocé pode usar s, e
S, no lugar de ol e 02

estatistica teste.

(X1 = X5) — (g — o)

Ty, — xo

T 50 152 122
z=———= 207 \/95 Y05 v em4 = 1,933

21107 |
0 2
2,57
z = 2,07 nao cai na regiao de rejeicao da hipotese nula
P=0,0190up>0,01

Nao ha evidéncia suficiente para aceitar a alegacéo de que o
tratamento aumente a memoria.



criterio de decisao baseado em p

sep < — rejeitar HO

sep>a — nao é possivel

rejeitar HO

Nao ha evidéncia suficiente para aceitar a alegacado de que o
tratamento fitoterapico aumenta a memoria.



Teste de Hipotese

H, : N&o ha diferenca entre os parametros das duas amostras
H1 : Ha diferenca entre os parametros das duas amostras

H, w4 > uy (alegacéo)

Nao ha evidéncia suficiente para aceitar a alegacao de que o
tratamento aumente a memoria.



se as amostras tém n < 30

variancias iguais: estimativa agrupada do desvio-padrao.
A \/(”1 — 1)842 + (n; — 1)8,2

1 1T gl=n,+n,-2
N - — + — 9lL=ntN
O erro padrao é: 9x - x _\/n1 " n,

variancias diferentes S 12 322
‘%-x= N 0, T h,

E o0 g.l. serda o menor entre
n,—len,—1



Cinco médicos e oito jogadores de futebol realizaram testes
de desempenho intelectual. Os médicos atingiram, no teste
aplicado, o escore medio de 1520, com desvio-padrao de
403 enguanto que os jogadores de futebol atingiram
performance media de 937 com desvio-padrao de 382.
Teste, para a = 0,05 a alegacao de que os medicos tém
melhor desempenho. Supor que as variancias sejam iguais.

Médico  Jogador futebol

N 5 3
1.520 037
S 403 382

x|




amostras pequenas?
amostras independentes?

distribuicao conhecida?



‘ normal nao normal

2 grupos “ Teste t oy 7 ) Mann Whitney
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hipoteses nula e alternativa.

H, w4 > pn, (alegacio)

nivel de significancia.
a = 0,05.

distribuicao amostral

Como as variancias sao iguais, a distribuicao da estatistica
amostral X4 — X5 € uma distribuicao tcomg.l. =5+ 8 -2 = 11.



Determine o valor critico.

A

> regiao de rejeicao

1,796
\/(n1 — 1)s,2 + (n, — 1)8,2

6 = ny + ny, — 2

7 5+8— 2
Se as variancias forem

& = A LI iguais, determine o valor
X1 — X2 n1 n2
agrupado.

= 389,77 — = 389,77(0,570) = 222,203

|-
_+_
Q| —



(X1 = Xp) — (Mg — Mp)

Ty, — x,

(1520 — 937) — O
[ = = 2.624
222 203

decisao. |

2 624
0 1,796

t

t = 2,624 cai na regiao de rejeicao da hipotese
nula



criterio de decisao baseado em p

sep < — rejeitar HO

Ho® iy = pp

sep>a — n&o é possivel
rejeitar HO

Ha evidéncia suficiente para aceitar a alegacao de que o os
médicos tém melhor desempenho do que os jogadoes de futebol



A tabela abaixo mostra a
frequéncia cardiaca (bpm) de cinco
pessoas antes e depois de uma
sessao de exercicios fisicos. Ha
evidéncia suficiente para se
concluir gue o exercicio acelera a
frequéncia cardiaca?



Individuo Antes Depois
1 65 127
2 72 135
3 85 140
4 78 136
5 93 150




2 grupos

l \,

Independentes dependentes

amostras pequenas?
amostras independentes?

distribuicao conhecida?
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A diferenca entre medias:
amostrais dependentes

Se cada valor de uma amostra puder ser emparelhado com um
valor da outra, as amostras serao dependentes.

X1 X5
X1 X5
X1 X5
X1 X5
X1 X5
X1 X5

Calcula-se a diferenca, d = x; — X,, para cada par de dados.

A distribuicdo amostral das diferencas das frequéncias € uma
distribuicao t



‘ normal nao normal

/

Teste tou z
et |
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Individuo Antes Depois d

1 65 127 62
2 {2 135 63
3 85 140 55
4 /8 136 58
5 93 150 57
A média das diferencas, d, € 59. d =59

O desvio padréao de d e 3,39. Sy = 3,39



hipoteses alternativa e nula

H,: w, > 0 (alegagao)

nivel de significancia
a = 0,05
distribuicao amostral

A distribuicdo da estatistica amostral d € uma
distribuicao t com g.l. = 4.

(Como ha cinco pares de dados, g.l.=5-1=4))



valor critico.

regiao de rejeicao.

estatistica teste

d— pg - 59-0
t= —5 = 23 _ 38,92

Vn V5




valor critico.

.

2,132
| regiao de rejeicao.
0 1
t = 38,92 cai na regiao de rejeicao da hipotese nula

H,: w, > 0 (alegacao)
Interpretacao

Ha evidéncia suficiente para aceitar a alegacéao de que o
exercicio acelera a frequéncia cardiaca.



A tabela mostra as horas diarias de cefaleia
gue 8 pacientes enfrentaram, antes e depois
de tomar por sete semanas um novo
medicamento. Sendo alfa (a) = 0,01, ha
evidéncia suficiente para concluir que o novo
medicamento reduziu o numero de horas

diarias de dor de cabeca?



A tabela mostra as horas diarias de

cefalela que 3 pacientes enfrentaram, antes

e depois de tomar por sete semanas um

novo medicamento. Sendo alfa (a) = 0,01, ha
evidéncia suficiente para concluir gue o0 novo
medicamento reduziu o numero de horas

diarias de dor de cabeca?



amostras pequenas?
amostras independentes?

distribuicao conhecida?
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teste de
Wilcoxon



Aplicacao

H,: as horas de dor de cabeca sdo ao menos tantas
guanto eram antes de se usar o remeédio.

H1: o novo remeédio reduz as horas de dor de cabeca.

(Alegacao)

nivel de significancia

a=1%



~ Teste de postos
sinalizados de Wilcoxon

O teste de posto-sinal de Wilcoxon é um teste nao-parametrico que
pode ser usado para determinar se duas amostras dependentes foram
selecionadas a partir de populagcdées com a mesma distribuicao.

Para calcular a estatistica teste w:

* Ache a diferenca entre cada par:
valor da amostra 1 — valor da amostra 2
» Ache o valor absoluto da diferenca.
* Ordene essas diferencas.
 Assinale cada posto com + ou —.
« SOmMe 0S pPostos positivos.
« SOme 0S Postos negativos.
» Escolha o menor entre os valores absolutos das somas.



CONO O WN P

Antes Depois Dif.

ADbs.

Posto

Posto

sinaliz.
21 22 -01 01 15 -1,5
39 28 11 11 5 5
38 25 13 13 6 6
25 26 -01 01 1,5 -1,5
2,4 1,9 0,5 05 3 3
36 18 18 18 8 8
3,4 2,0 1.4 14 7 V4
2,4 1,6 08 08 4 4



~ Teste de postos
sinalizados de Wilcoxon

O teste de posto-sinal de Wilcoxon é um teste nao-parametrico que
pode ser usado para determinar se duas amostras dependentes foram
selecionadas a partir de populagcdées com a mesma distribuicao.

Para calcular a estatistica teste w:

* Ache a diferenca entre cada par:
valor da amostra 1 — valor da amostra 2
» Ache o valor absoluto da diferenca.
* Ordene essas diferencas.
 Assinale cada posto com + ou —.
« SOmMe 0S pPostos positivos.
« SOme 0S Postos negativos.
» Escolha o menor entre os valores absolutos das somas.



decisao
Rejeicao

. .0 Xc t
aceitacao




A soma dos postos positivosé5+6+3+8+ 7 +4 =33.

A soma dos postos negativos € —-1,5 + (—-1,5) = -3.

A estatistica teste € o menor entre os valores absolutos
dessas somas, w, = 3.

Ha oito sinais + e —, logo n = 8. O valor critico é 4. Uma
vez que w, =3 é menor que o valor critico, ndo ge
deve rejeitar a hipotese nula. Nao ha evidéncia
suficiente para se concluir que o novo medicamento

reduz as horas de dor de cabeca.

tabela
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Renda anual nas quatro regioes de Ribeirao Preto
em mil Reals por ano
Amostra aleatoria em quatro regidoes da cidade.
As medias de ganho séo diferentes? a = 1%

Norte Sul Leste Oeste
308 246 103 223
58 169 143 184
141 246 164 221
109 158 119 269
220 167 99 199
144 76 214 171

316 108 204



Norte Sul Leste Oeste

308 246 103 223
58 169 143 184
141 246 164 221
109 158 119 269
220 167 99 199
144 76 214 171
316 108 204

Hy: mq = po = 3 = py (Todas as medias populacionais séo iguais)
H1l: Ao menos uma das médias difere das demais.



normal nao normal

Mann Whitney
Wilcoxor

Kruskal Wallis
Friedman

anova medidas repetidas



analise
de
variancia



dl1ovVad

A analise de variancia de um fator (ANOVA) € uma técnica de
teste de hipoteses usada para comparar as medias de trés ou

mais populacoes.



dl1ovVad

H,: Todas as meédias populacionais séo iguais
Hi: Ao menos uma das meédias é diferente das outras

A variancia é calculada de dois jeitos F— MSB
diferentes; os dois valores resultantes o MSW
formam uma razao.

1. O MSg, quadrado médio entre, que consiste na variancia entre as
amostras, mede as diferencas relacionadas ao tratamento dado a cada
amostra.

2. 0 MS,,, quadrado médio dentro, que consiste na variancia dentro
das amostras, mede as diferencas relacionadas as entradas dentro da
mesma amostra. A variancia dentro das amostras deve-se a erro
amostral.



nivel de significancia a=1%
k—1=3 K =
distribuicdo amostral / /N K=23

Uma distribuicao F com g.l., =3, g.l.; =23

0,8 — . ”
07 — Determine o valor critico

0,6 —
0,5 —
0,4 —
0,3 —
0,2 —
0,1 —
0,0 —

Determine a regiao de rejeicao




. MSB soma dos quadrados entre grupos
estatistica teste  [ales
MSW soma dos quadrados dentro dos grupos

Norte Sul Leste Oeste
308 246 103 223
58 169 143 184
141 246 164 221
109 158 119 269
220 167 99 199
144 76 214 171
‘/316 / ?)8 204

X = 185,14 177,00 135,71 210,14
S2 = 9.838,66 4.050,05 1.741,39 1.020,80

)? = média de todos os valores 4779

27

=177

Il
|



B~ WDk

Quadrado meédio entre

SSp = 3n; (X, — %7

Média n (X. — X)? n{X; — X)>
185,14 7 66,26 463,8
177,00 6 0,00 0,0
135,71 7 1.704,86 11.934,0
210,14 7 1.098,26 7.687,8

SS,  20.086

MSg = 3—5 = — — —6.695,33



MS,, =

Quadrado meédio dentro
SSy = 3(n; — 1)s7

> WDN B

~ 95.855

23

n

~N N O N

g2

9.838,66
4.050,05
1.741,39
1.020,80

= 4.167,61

(n; — 1)s?

F

59.031,9
20.250,2
10.448,4

6.124,8

6.955,33

. 4.167.61

= 1,669



0,8 —
0,7 —

0,6 1,669
0,5 —

0,4 —
0,3
0,2 —
o 0,10

! 0 1 2 I 3 4 5

decisao

Como F = 1,669 nao cai na regiao de rejeicao, néo e
possivel rejeitar a hipotese nula.

Interpretacao

Nao ha evidéncia suficiente para aceitar a alegacao de
gue as medias nao sao iguais. Os ganhos sao os
mesmaos has quatro regides.




0,8 —
0,7 —
0,6 —
0,5 —
0,4 —
0,3 —
0,2 —
0,1 —

0,0 —

1,669

norte sul leste e oeste sao iguais

norte = sul = leste = peste



0,8 —
0,7 —
0,6 —
0,5 —
0,4 —
0,3 —
0,2 —
0,1 —

0,0 —

norte sul leste e oeste nao sao iguais

guem e diferente de quem?



Trés ou mais grupos

A AXB
B AXC
- B XC

pos-teste para identificar quem e diferente
ou fator de correcao de Bonferroni
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Grupos

Gréfico 4.1 - Média das idades (anos) e respectivos desvios-padrdes nos grupos Controle, Gestante, Obeso e Idoso.

Teste estatistico: anélise de variancia

p < 0,05*

Comparacdes mdltiplas: Teste Student-Newman-Keuls
Controle vs Gestante > 0,05 ns

Controle vs Obeso < 0,05 *

Controle vs Idoso < 0,05 *

Gestante vs Obeso < 0,05 *

Gestante vs ldoso < 0,05 *

o o o © © o

Obeso vs ldoso < 0,05 *



Vocé deseja comparar os salarios recebidos por hora pelos
medicos de SP, RJ e Porto Alegre. Para isso, vocé seleciona
ao acaso dez medicos em cada cidade. Sendo 0,01, e
possivel concluir que as distribuicdes dos salarios dos
medicos nessas trés cidades sao diferentes?

SP RJ PA
14,24 21,18 17,020
14,06 20,94 20,630
14,85 16,26 17,470
17,47 21,03 15,540
14,83 19,95 15,380
19,01 17,54 14,900
13,08 14,89 20,480
15,94 18,88 18,500
13,48 20,06 12,800

16,94 21,81 15,570



MI(1)
14,24
14,06
14,85
17,47
14,83
19,01
13,08
15,94
13,48
16,94

NY(2)
21,18
20,94
16,26
21,03
19,95
17,54
14,89
18,88
20,06
21,81

VARI)
17,020
20,630
17,470
15,540
15,380
14,900
20,480
18,500
12,800
15,570



normal nao normal

2 grupos Mann Whitney
Wilcoxor

e
2 grupos
Friedman




O teste de
Kruskal-Wallis



Kruskal-Wallis

O teste de Kruskal-Wallis € um teste ndo-parametrico que
pode ser usado para determinar se trés ou mais amostras
Independentes foram selecionadas a partir de populacoes
com a mesma distribuicao.

H,: nao ha diferenca nas distribuicoes das populagdes.
H.: ha diferenca nas distribuicoes das populagodes.

Combine os dados e ordene os valores. Em
seguida, separe os dados de acordo com a
amostra e some 0s postos de cada amostra.

R, = a soma dos postos da i-ésima amostra.



Kruskal-Wallis

Sendo dadas trés ou mais amostras independentes, a
estatistica teste H para o teste de Kruskal-Wallis é:

R.2 R, R ,2
— T D2 S ) 3N+ 1)
NN + 1) N4 n- N

onde k representa o nUmero de amostras, n, € o
tamanho da i-ésima amostra, N € a soma dos
tamanhos das amostras e R; € a soma dos postos
da i-ésima amostra.

A distribuicdo amostral € uma distribuicdo qui-quadrado com k — 1
graus de liberdade (onde k = o nUmero de amostras).

Rejeite a hipdtese nula se H for maior que o numero critico.
(Sempre use o teste monocaudal direito.)



Kruskal-Wallis

hipoteses nula e alternativa

H,: ndo ha diferenca nas taxas de pagamento nas trés cidades
H,: ha diferenga nas taxas de pagamento por hora

nivel de significancia a=0,01
distribuicao amostral

valor critico.

regiao de rejeicao

A distribuicdo amostral é qui-quadrado comg.l. =3 -1 =2,
De acordo com a Tabela, o valor critico € 9,210.



13,480
14,060
14,240
14,830
14,850
14,890
14,900
15,380
15,540
15,570
15,940
16,260
16,940
17,020
17,470
17,470
17,540
18,500
18,880
19,010
19,950
20,060
20,480
20,630
20,940
21,030
21,180
21,810

SP
SP
SP
SP
SP
RJ
PA
PA
PA
PA
SP
RJ
SP
PA
SP
PA
RJ
PA
RJ
SP
RJ
RJ
PA
PA
RJ
RJ
RJ
RJ

Os honorarios praticados em Sao
Paulo, em postos, sao:
2,3,4,5,6,7,13,15, 17,5, 22
A soma da 94,5.

Os honorarios praticados no RJ,
em postos, sao:
8, 14, 19, 21, 23, 24, 27, 28, 29, 30
A soma da 223.

Os honorarios praticados em Porto Alegre
em postos, sao:
1,9, 10,11, 12, 16, 17,5, 20, 25, 26
A soma da 147,5.



R;=94,5 R, =223, R;=147,5 estatistica teste
n, =10, n,=10 e n;=10, logo N = 30
_ 12 ( 94,52 . 29732 . 147,52
30(30 + 1)\ 10 10 10

H )— 3(30 + 1) = 10,76

E—

|
9,210 10,76
decisao

A estatistica teste, 10,76, cai na regido de rejeicao,
portanto a hipotese nula deve ser rejeitada

Interpretacao

Ha diferenca entre os salarios nas trés cidades



Tahle 23-12. Application of Repeated Measures Analysis of VWariance to Hypothetical Data
for Heart Rate Before and After Simultaneous Admimstration of M eostigimine and Atropine

Drag Admarastration

Eefore 1 Mirate After 5 Mirates After 15 DMlmutes After
Auhect [ beata'min ) [ beats'min ) [ beata'min ) [ beata'min )
1 67 a2 87 fiE
2 02 112 94 el
3 58 71 6y 62
4 61 a0 83 il
b 72 85 72 69
I ean 70 a0 81 71
H 5 5 5 5

Iean of individual subjects:

aubjectl =785
Aubject 2 =97.0
aubject 3 =65.0
aubject 4 =750

aubject 3 =745

aum of squares for indimdual subjects:

Subject 1 = [(67-78 57 + (92-T2.50° + (3778 50 + (6378 59" = 497
Subject? = [(92-970° + (11297 % + (9497 + (9097)] = 202

et T = (55 65C 4 (T1E5T 4 (60657 + (6765151 = 110



normal nao normal

2 grupos Mann Whitney
Wilcoxor

> 2 grupos Kruskal Wallis
Friedman

“ anova medidas repetidas '



Table 23-10. Application of the Shadent- Hewman-E euls Test for Multiple Comparisons
With the Hypothetical D ata from Table 23-9

Infatts Chil dren & dults

Mean 397 263 243
H 3 3 3

Error mean squate = 2,732,683

AT32 83 i
E = =434

5
(ot ati son Difference aE g p'ﬂ 40,056 ,121:' Conclusion
Infarts vs. adlts 154 23.4 658 3 377 F=005
Infarts vs. children 134 23.4 3732 308 F=005
Children s, adults 20 23.4 0zs 2 308 F=005

Thetefore, the m ean walue for infarts differs from that for chdl dren and adults; no
difference exists between the mean walues for children and adults.



Testes p/ dados categorizados

¥ Qui-quadrado classico
1t Exato de Fisher

¥ McNemar

¥ Mantel-Haenszel



Distribuicao qui-quadrado

Alguns testes usam a distribuicao de probabilidade
conhecida como qui-quadrado ( }(2)

2
X paralou2g.l X para 3 ou mais g.l.

2
0 X 0 X’
€ uma familia de distribuicdes. O grafico depende do nimero de graus de

liberdade (nUmero de opcdes disponiveis) em um experimento estatistico.

As distribuicbes sé&o anti-simétricas a direita e o valor de qui-quadrado € igual ou
superior a 0.



exemplo

50% de todos 0s casamentos representam a primeira uniao para a
noiva e o noivo, 12% sao os primeiros somente para a noiva, 14%
somente para o noivo e 24% constituem um segundo casamento

para ambos.
Primeiro casamento %
Noiva e noivo 50
SO a noiva 12
S6 0 noivo 14
Nenhum dos dois 24

H,: a distribuicdo dos casamentos ‘de primeira viagem’ € de 50% para
noivo e noiva, 12% somente para a noiva e 14% somente para 0 noivo.
24% sao segundas unides para ambos.

H,: a distribuicdo dos casamentos ‘de primeira viagem’ difere da
distribuicéo alegada.



teste para a qualidade do ajustamento

A frequéncia observada, O, € a frequéncia da
categoria encontrada na amostra.

A frequéncia esperada, E, € a frequéncia
calculada para a categoria com base em uma
distribuicdo especifica. E;= np,



Em um levantamento com 103 casais, determine E
(nUmero esperado em cada categoria)

Primeiro casamento
Noiva e noivo

SO a noiva

SO 0 noivo

Nenhum dos dois

50
12
14
24

E=np
103(0,50) = 51,50

103(0,12) = 12,36

103(0,14) = 14,42
103(0,24) = 24,72



Teste qui-quadrado

Se as frequéncias observadas forem obtidas em
uma amostra aleatéria e cada frequéncia esperada
for de ao menos 5, a distribuicao amostral para o
teste de qualidade do ajustamento sera uma
distribuicao qui-quadrado com k — 1 graus de
liberdade (onde k € o numero de categorias).

2 (O_E)z

A estatistica teste é: X =2 F

O = frequéncia observada em cada categoria
E = frequéncia esperada em cada categoria



hipéteses nula e alternativa

H,: a distribuicdo dos casamentos ‘de primeira viagem’ € de 50% para
noivo e noiva, 12% somente para a noiva e 14% somente para 0 noivo.
24% sao segundas unides para ambos.

H,: a distribuicdo dos casamentos ‘de primeira viagem’ difere da
distribuic&o alegada.

nivel de significancia

o= 0.01



distribuicao amostral.
Uma distribuicdo qui-quadradocom4 -1 =3g.l.

Determine o valor critico.

I Detersmne a regiao de rejeicao.
0 11,34 X
O — F)2
estatistica teste. f => ( E)
E
% O E (O-E)? (O-E)?E
Noiva e noivo 50 50 51,5 2,25 0,0436
S0 a noiva 12 12 12,36 00,1296 0,0105
SO 0 noivo 14 12 14,42 5,8564 0,4061
Nenhum dos dois 24 24 24,72 0,5184 0,0210
Total 100 103 103 0,4812
2 —

X =0,4812



decisao

0 11,34 X

Como a estatistica teste 0,4812 nao cai na regiao de
rejeicdo, vocé nao pode rejeitar H,,.

Interpretacao

A distribuicdo se ajusta a distribuicdo especificada para os
casamentos ‘de primeira viagem'.



VIVO MORTO |TOTAL
AZT 144 1 145
PLACEBO 121 16 137
TOTAL 265 17 282




PROPORCAO

Y

VIVO MORTO VIVOS
AZT 144 1 144/145
PLACEBO 121 16 121/137

TOTAL 2065 17 282




PORCENTAGEM

Y

VIVO MORTO VIVOS
AZT 144 1 0,993
PLACEBO 121 16 0,883

TOTAL 2065 17 282




VIVO

MORTO

AZT

PLACEBO

TOTAL

(m1)

(m2)

TOTAL

(N)




VIVO MORTO | TOTAL

AZT a
PLACEBO C
TOTAL a+c b+d nl+n2
(ml) (Mm2) (N)




VIVO MORTO TOTAL
a+b
AZT a
(nl)
c+d
PLACEBO C
(n2)
TOTAL a-+c b+d nl+n2
(m1l) (Mm2) (N)
a C atc
nl n2Z nl+n2




VIVO MORTO | TOTAL
AZT b nl
PLACEBO
TOTAL m2 N
b m?2 m2.nl




VIVO MORTO | TOTAL
AZT b nl
PLACEBO
TOTAL m2 N
b m?2 m2.nl




VIVO MORTO | TOTAL
AZT b nl
PLACEBO
TOTAL m2 N
b m?2 m2.nl




ESPERADO

VIVO MORTO |TOTAL
AZT m1l.n1/N m2.n1/N nl
PLACEBO | ml1.n2/N m2.n2/n n2
TOTAL ml m2 N




ESPERADO

VIVO MORTO |TOTAL
AZT 136,26 8,74 145
PLACEBO 128,74 38,26 137
TOTAL 265 17 282




CALCULO DO X2

i observado esperado 0-E ©-E¢ | (©0-BRE
1 144 136,26 | 7,74 | 59,91 | 0,44
2 121 128,74 | -7,74 | 59,91 | 0,47
3 1 8,84 | -7,74 | 59,91 | 6,85
4 16 8,26 7,74 | 59,91 | 7,25

total 282 282 0 ]239,64|15,01

e

TABELA DE PROBABILIDADES

3.84 X’



CALCULO DO X2

area de rejeicao de HO

’ \, | / 15,01
J 2

0 3,84 X

Conclusao: o AZT €& bom.



1 grupo

2 grupos

l

> 2 grupos

l

l

Independentes

dependentes

iIndependentes

dependentes

distribuicao
conhecida ?




normal nao normal

2 grupos Mann Whitney
Wilcoxor

> 2 grupos anova Kruskal Wallis
Friedman




normal nao normal

2 grupos Mann Whitney
Wilcoxon

> 2 grupos anova Kruskal Wallis
Friedman
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Alice no Pais das Maravilhas

"Seu Gato, o senhor
poderia me dizer, por
favor, qual o caminho?”



Alice no Pais das Maravilhas

Gato:

"Isso depende muito
do lugar para onde
VOCé
quer ir.”




Alice no Pais das Maravilhas

Alice:

“‘Nao me importa
para qual local.”




Alice no Pais das Maravilhas

Gato:

“‘Nesse caso,

nao importa

muito qual o
caminho’




Estatistica Aplicada
a ensalos clinicos

RAL - 5838

Luis Vicente Garcia
lvgarcia@fmrp.usp.br

Faculdade de Medicina de Ribeirao Preto
Disciplina de Anestesiologia
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