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0 sucesso da classificacao depende:
s da presenca de assinaturas distintas para as categorias de cobertura
de solo de interesse no conjunto das bandas que estao a ser utilizadas;

s da habilidade para distinguir com seguranca tais assinaturas de outros
padroes de resposta espectral que possam estar presentes na imagem.

Existem dois métodos de classificacdo de imagem:
s Classificacao supervisionada;
s Classificacdo nao supervisionada.
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Resultados e Comparagao
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Avaliagéo e Validacao

Avaliagéo e Validacao

s Matriz de erro ou confusao:
o Verdade de campo x classificacao

- Indices de desempenho geral e por classe
+ Erro de omissao (Exatidao do Produtor)
Interesse em conhecer como ocorreu o acerto da classificacdo

« Erro de comissao ( Exatidao do Usuario)
Confiabilidade que o usuario tem quanto aos resultados de classificacao

o Coeficiente Kappa

Tabela 5: Matriz de erros da classi a0 com descritores

. Herbacea [ o TReflorese] Total
Floresta |Bnhna| Toice? | Queimada [PE* Sombra | rbana | o
7 3 )

119

Classificadas

Produtor: Quanto da classe Floresta foi vista pelo classificador?
Exatiddo do Produtor = 417/426 = 0,9788

Usudrio: Quanto do que foi classificado como Floresta ¢ realmente Floresta?
Exatiddo do Usuario =417/419 = 0,9952




